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 :مقجمة
يسثل الإحراء التظبيقي أحج الخكائد العمسية الأساسية في تكؾيؽ طالب عمؼ الشفذ 
التخبؾؼ، إذ لا يسكؽ لمباحث في ىحا التخرص أن يذتغل عمى الغؾاىخ الشفدية والتخبؾية 

عؽ الأساليب الكسية التي تسكّشو مؽ فيؼ السعظيات، وتحميميا، واستخلبص دلالاتيا. بسعدل 
فالإحراء ليذ مجخد عسميات حدابية، بل ىؾ مشيج فكخؼ وأداة تحميمية تداعج عمى تشغيؼ 
البيانات وتحؾيميا إلى معمؾمات قابمة لمتفديخ، بسا يتيح فيسًا أدقّ لمدمؾك الإنداني في سياقاتو 

 .التخبؾية
تأتي ىحه السظبؾعة لتكؾن دعسًا عمسيًا ومشيجيًا لظمبة الدشة الثالثة في تخرص عمؼ 
الشفذ التخبؾؼ، وىي تدتيجف تسكيشيؼ مؽ الإلسام بالسفاـيؼ الأساسية للئحراء التظبيقي، 
وتدويجىؼ بالسيارات التي يحتاجؾنيا لتحميل البيانات السختبظة بالجراسات والبحؾث الشفدية. وقج 

عجاد ىحه السادة بظخيقة تجسع بيؽ الجقة العمسية و البداطة السشيجية، مؽ خلبل تقجيؼ تؼ إ 
الذخوحات، والأمثمة، والتساريؽ التظبيؿية التي تداعج الظالب عمى استيعاب الشغخيات 

 .الإحرائية وتظبيقاتيا العسمية في السيجان
لفخوض العمسية، وتفديخ إن تحميل الشتائج، وفيؼ العلبقات بيؽ الستغيخات، واختبار ا

الفخوق بيؽ السجسؾعات، كميا عسميات لا غشى عشيا في البحث الشفدي والتخبؾؼ. ولحلػ يأتي 
تجريذ الإحراء التظبيقي ليدوّد الظالب بالأدوات اللبزمة لفيؼ الجراسات التجخيبية، وإنجاز 

جف ىحه السظبؾعة أيزًا إلى البحؾث السيجانية، واتخاذ القخارات العمسية السبشية عمى الأدلة. وتي
تقخيب الظالب مؽ الاستعسالات العسمية لأساليب التحميل الإحرائي، سؾاء في إطار بحؾث 
التخخج أو أثشاء التجريب السيجاني، مؽ خلبل التخكيد عمى الجؾانب التظبيؿية للئحراء مثل 

حرائية. فالظالب الحؼ تحميل الفخوق، ؾياس العلبقات، بشاء السقاييذ، واستخجام البخمجيات الإ
يتقؽ قخاءة السخخجات الإحرائية ويفيؼ معشاىا يربح قادرًا عمى تقييؼ البحؾث التخبؾية والشفدية 

 .بجقة ومؾضؾعية
وفي الأخيخ، نأمل أن تسثل ىحه السحاضخات مخجعًا عمسيًا مفيجًا يداعج الظمبة عمى بشاء 

خظؾة أساسية نحؾ إعجاد باحثيؽ قادريؽ قاعجة معخؼية صمبة في الإحراء التظبيقي، وأن تذكل 
عمى تؾعيف الأساليب الكسية في خجمة البحث التخبؾؼ والشفدي، وفقًا لمسعاييخ الأكاديسية 

 .الحجيثة
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 أولا: مجخل إلى الإحراء وأىسيتو

 يخ عمم الإحراء وتظهره:تار  -1

مؽ العمؾم الأساسية التي لا يسكؽ لأؼ مجال معخفي أو تظبيقي أن  عمم الإحراءعج ي
يدتغشي عشيا، وذلػ لسا يؾفخه مؽ أدوات دؾيقة لتشغيؼ البيانات وتحميميا واستخلبص الشتائج 
مشيا برؾرة عمسية. ويُشغخ إلى الإحراء اليؾم بؾصفو لغة البحث العمسي، ووسيمة مؾضؾعية 

فديخ، حيث يتكامل مع مختمف العمؾم الإندانية والاجتساعية لاتخاذ القخارات واتجاىات الت
والظبيعية، ويديؼ في تظؾيخ السعخفة وفيؼ الغؾاىخ. فالإحراء ليذ مجخد عسميات حدابية أو 
ججاول رقسية، بل ىؾ مشيج متكامل لمتفكيخ العمسي يقؾم عمى جسع البيانات وتشغيسيا وتحميميا 

سكّؽ الباحث أو صاحب القخار مؽ فيؼ الؾاقع واتخاذ مؾقف وتفديخىا لمؾصؾل إلى استشتاجات تُ 
مبشي عمى أسذ عمسية، سؾاء أكان ذلػ في الظب أو التخبية أو الاقتراد أو إدارة الأعسال أو 

 .عمؼ الشفذ أو عمؾم الظبيعة

ولؼ يرل عمؼ الإحراء إلى مكانتو الحالية دفعة واحجة، بل مخّ عبخ تاريخ طؾيل مؽ 
ثلاث سؾ الحزارة الإندانية وتدايج حاجات الإندان، ويسكؽ تمخيص تظؾره في التظؾر ارتبط بش
شكّمت كل مشيا نقظة تحؾل جؾىخية في تاريخ ىحا العمؼ. فأولى ىحه السخاحل  مخاحل أساسية

، وىي مخحمة بجائية تعؾد جحورىا إلى ما قبل التاريخ حيؽ أرادت التجسعات مخحمة التعجادىي 
ئة معخفة أعجاد سكانيا، وقؾة جيؾشيا، وكسيات محاصيميا، وثخواتيا البذخية والجول الشاش

الحيؾانية والدراعية. وكان ىجف ىحه السخحمة إدارياً صخفاً، إذ اعتسجت عمى الجخد وإحراء 
السؾارد والدكان برؾرة دورية أو شبو دائسة بيجف التخظيط لمحخب والدمؼ. وقج استسخت ىحه 

ارسات الحزارات القجيسة كالفخاعشة والريشييؽ، ثؼ اتدعت في السخحمة طؾيلًب، وارتبظت بسس
 .العرؾر الإسلبمية حيث بخزت دواويؽ الجولة وعسميات تدجيل الدكان والأمؾال والخخاج

، وقج شكّمت نقمة نؾعية نحؾ جعل مخحمة الحداب الدياسيأما السخحمة الثانية فيي 
تُجسع لأغخاض الؾصف فقط، بل أصبح اليجف  الإحراء عمساً قائساً بحاتو، إذ لؼ تعج البيانات

التي تحكسيا. وعيخ ىحا الاتجاه  تحميل الغهاىخ الاجتساعية واستخلاص القهانين العامةىؾ 
في أوروبا خلبل القخن الدادس عذخ حيؽ بجأ السفكخون في دراسة الغؾاىخ الدكانية 
والاقترادية دراسة مشيجية، ومحاولة إيجاد علبقات وقؾانيؽ تفدّخ التغيخات في السجتسع. ويخجع 

تكذف أنساطاً اجتساعية  الفزل في ىحه السخحمة إلى عيؾر فكخة أن البيانات العجدية يسكؽ أن
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وسياسية يسكؽ الاعتساد عمييا في الحكؼ والإدارة، وىؾ ما ميّج لاحقاً لشذؾء الأسذ الشغخية 
 .الأولى للئحراء العمسي

، وىي السخحمة التي مخحمة الإحراء وحداب الاحتسالاتثؼ جاءت السخحمة الثالثة، وىي 
ماً، وبجأ خلبليا ىحا العمؼ يكتدب شكمو بمغت فييا الأساليب الإحرائية مدتؾػ عمسياً متقج

الحجيث. وقج شيج القخن الثامؽ عذخ السيلبدؼ تظؾراً ىائلًب بعج عيؾر نغخية الاحتسالات عمى 
يج عمساء الخياضيات، حيث تؼ دمج السفاـيؼ الاحتسالية مع الأساليب الإحرائية، مسا أدػ إلى 

ؼ يعج الإحراء مقترخاً عمى إدارة الجول نذؾء فخع الإحراء الاستجلالي. وفي ىحه السخحمة ل
وتشغيؼ شؤونيا، بل أصبح أداة بحث عمسي أساسية في مختمف العمؾم، ووسيمة لمتفديخ 
والاختبار والتشبؤ. ودخل الإحراء بحلػ إلى مجالات واسعة مثل الظب، والاقتراد، والفمػ، 

دؾيقة لمغؾاىخ السعقجة عبخ  والفيدياء، والعمؾم الاجتساعية، وأصبح قادراً عمى تقجيؼ نساذج
استخجام الاختبارات الإحرائية، والانحجار، وتحميل التبايؽ، والارتباط، وغيخىا مؽ الأساليب 

 .الستقجمة

وبيحا التظؾر الستجرج مؽ مخحمة التعجاد إلى مخحمة الحداب الدياسي ثؼ مخحمة الإحراء 
قؾاعجه الخياضية ومشاىجو الجؾيقة،  وحداب الاحتسالات، أصبح الإحراء اليؾم عمساً راسخاً لو

وأصبح جدءاً لا يتجدأ مؽ أؼ عسمية بحثية أو عسمية اتخاذ قخار. فيؾ يسكّؽ الباحث مؽ التعامل 
مع البيانات بكفاءة، ويسشح السؤسدات القجرة عمى التشبؤ بالسدتقبل واستذخاف الاتجاىات واتخاذ 

 .ة في عالؼ قائؼ عمى السعخفة والتحميل الكسيقخارات أكثخ عقلبنية، مسا يبخز أىسيتو الستدايج

 أقدام عمم الإحراء. -2

 يشقدؼ عمؼ الإحراء إلى نؾعيؽ أساسييؽ ىسا:

 وؼيسا يمي سشتشاول كل نؾع عمى حجه:

يُعخف الإحراء الؾصفي بأنو ذلػ : Descriptive Statisticsالإحراء الهصفي  
و ترشيفيا و عخضيا ثؼ إجخاء الحدابات القدؼ مؽ الإحراء الحؼ ييتؼ بجسع بيانات السذكمة 

 السختمفة عمييا لمؾصؾل إلى الشتائج التي تُبخز خرائريا الأساسية.

فالإحراء الؾصفي يسثل البجاية الظبيعية لأؼ تحميل إحرائي، إذ ييتؼ بؾصف البيانات كسا 
ة ىي مؽ خلبل إجخاءات تيجف إلى تمخيص كسيات كبيخة مؽ السعمؾمات وتحؾيميا إلى صؾر 
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قابمة لمفيؼ. ويذسل ذلػ تشغيؼ البيانات في ججاول وتؾزيعات تكخارية، واستخجام الخسؾم البيانية 
لعخض الأنساط العامة، بالإضافة إلى الاعتساد عمى مقاييذ تتعمق بالشدعة السخكدية مثل 
الستؾسط والؾسيط والسشؾال، ومقاييذ التذتت مثل السجػ والانحخاف السعيارؼ، إلى جانب 

ييذ الذكل كسعامل الالتؾاء والتفمظح. وىحه الأدوات جسيعيا تسكّؽ الباحث مؽ تكؾيؽ صؾرة مقا
شاممة حؾل طبيعة البيانات، ومدتؾػ تذتتيا، واتجاىيا العام، وما إذا كانت تسيل إلى التجسع 

 .أو الاختلبف، الأمخ الحؼ يداعج عمى تحجيج خظؾات التحميل التالية

: يُعخف Inferential Statisticsستجلالي أو الاستقخائي الإحراء الاستشتاجي أو الا 
بأنو العمؼ الحؼ يجرس الغخوف والغؾاىخ الاجتساعية و التخبؾية متعجياً الغخض الؾصفي 

باستعسال عجد مؽ الأساليب والظخق  تحميل ىحه الحقائق و البياناتلمبيانات الإحرائية إلى 
مؾمات ججيجة، واتخاذ قخارات وتؾصيات في ضؾء ، وذلػ باستشتاج معالإحرائية الاستشتاجية

 تمػ الشتائج.

ويختص الإحراء الاستشتاجي أو الاستجلالي بتعسيؼ الشتائج التي تؾصل إلييا الباحث مؽ 
 خلبل دراسة عيشة عمى السجتسع الحؼ سٌحبت مشو ىحه العيشة.

ؾدة، بل فيؾ مدتؾػ أكثخ تقجماً وتعقيجاً، إذ لا يقترخ عمى وصف البيانات السؾج
تتعمق بسجتسع الجراسة بالاعتساد عمى عيشة مشو.  استخلاص نتائج وتعسيساتيتجاوزىا إلى 

ويدتشج ىحا الشؾع مؽ الإحراء إلى نغخية الاحتسالات التي تؾفخ الأسذ الخياضية لمتشبؤ 
وتقجيخ السعالؼ. ومؽ خلبل الإحراء الاستجلالي، يدتظيع الباحث تقجيخ متؾسظات مجتسعية 

ة، وتحجيج حجود الثقة، واختبار الفخوض لسعخفة ما إذا كانت الفخوق أو العلبقات بيؽ مجيؾل
الستغيخات ذات دلالة إحرائية أم أنيا حجثت بالسرادفة. ويتزسؽ ذلػ مجسؾعة واسعة مؽ 
الأساليب مثل اختبارات )ت( و)ف(، وتحميل التبايؽ، والانحجار الخظي، ومعاملبت الارتباط، 

السذتخك، إضافة إلى الاختبارات اللبمعمسية التي تُدتخجم عشجما لا تشظبق  وتحميل التبايؽ
 .افتخاضات التؾزيع الظبيعي عمى البيانات

ويكتدب الإحراء الاستجلالي أىسيتو مؽ كؾنو يتيح لمباحث اتخاذ قخارات عمسية مبشية 
تسع. وبحلػ عمى الأدلة، حتى عشجما يكؾن حجؼ العيشة صغيخاً أو غيخ مسثل بالكامل لمسج

يربح الباحث قادراً عمى الإجابة عؽ سؤاليؽ جؾىخييؽ: ىل الفخوق أو العلبقات السخصؾدة 
حؿيؿية وتسثل الغاىخة في السجتسع الأكبخ؟ وما احتسال أن تكؾن ىحه الشتائج قج عيخت 
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بالرجفة؟ ومؽ ىشا تتزح العلبقة الؾثيقة بيؽ الإحراء الؾصفي والاستجلالي؛ فالإحراء 
يسيج الظخيق، ويشغّؼ البيانات، ويكذف خرائريا الأولية، بيشسا الإحراء الاستجلالي  الؾصفي

يبشي عمييا لمؾصؾل إلى أحكام وتقجيخات وتعسيسات، مسا يجعل الفخعيؽ معاً أساساً لكل بحث 
 .عمسي رصيؽ يعتسج عمى البيانات

يشتيي الإحراء ويُلبحع أن الإحراء الاستشتاجي أو الاستجلالي يبجأ بالفعل حيث 
الؾصفي، ؼبعج إبخاز الخرائص الأساسية لمبيانات يبجأ الإحراء الاستشتاجي، حيث يتؼ تحميل 
البيانات واستخجام نتائج التحميل في الاستشتاج ثؼ تفديخ تمػ الشتائج مشظؿياً واتخاذ قخارات في 

 ضؾء ذلػ.

ظبيؿية في استخلبص يدتخجم الإحراء في مجالات عجيجة مؽ العمؾم نغخا لأىسيتو الت 
الشتائج، فيؾ يدتخجم في العمؾم التجارية والدراعية والرشاعية وعمؾم الحياة، والعمؾم الإندانية 

 والاجتساعية.

ولا تكتسل دراسة أؼ باحث إلا باستخجام الإحراء، فيؾ يحتاج إليو دائسا في استخخاج  
 نتائجو وتعسيسيا عمى الحالات السساثمة.

ث يخيج إجخاء بحؾث اجتساعية أن يمؼ بظخق استخجام عمؼ الإحراء لحلػ فعمى أؼ باح 
 في العمؾم الاجتساعية.

فالإحراء برؾرة عامة عرا الباحث التي تقؾده إلى الأسمؾب الرحيح والشتائج الدميسة  
في البحث العمسي، إذ الباحث ييجف إلى اكتذاف حقائق ججيجة، أو الحؼ ييجف إلى تشغيؼ 
الحقائق التي سبق اكتذافيا، وذلػ بفحص صفاتو ومسيداتو، مع تؾضيح العلبقات القائسة 

ة إلى استخجام الإحراء، حتى يتسكؽ مؽ تقجيؼ وصف مؾضؾعي بيشيسا، ويكؾن في حاج
ودقيق لمسؾضؾع، ويؾضح العلبقات التي ييجف البحث إلى ابخازىا، ويسكؽ القؾل برفة عامة 
أن عمؼ الإحراء ىؾ "العمؼ الحؼ يجرس )يبحث( في الظخق والأساليب السختمفة لجسع وعخض 

سل عمى الؾصؾل إلى نتائج وقخارات سميسة عمى وتبؾيب وتحميل البيانات حتى يسكؽ فيسيا والع
 ضؾئيا، ثؼ تعسيؼ الشتائج". 

بشاء عمى ىحا التعخيف يسكؽ القؾل بأن استخجام الإحراء في الجراسات الاجتساعية 
 يتظمب السخور بأربعة خظؾات أساسية وىي:
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 كسية(. -جسع البيانات )كيؽية  -

  تشغيؼ البيانات في ججاول وعخضيا بيانيا. -

 تحميل البيانات وإجخاء السقارنات بيشيا. -

 استقخاء الشتائج واتخاذ القخارات. -

تكتدي الخظؾة الأخيخة أىسية بالغة في البحؾث الاجتساعية، إذ يتؼ عمى أساسيا قبؾل أو 
 رفض الفخضيات الإحرائية التي تسثل الحل السؤقت لمسذكمة السجروسة.

ة تقديؼ الإحراء إلى إحراء وصفي كسا يسكؽ عمى أساس ىحه الخظؾات الأربع 
واحراء استجلالي، يتزسؽ الإحراء الؾصفي الخظؾات الثلبثة الأولى، بيشسا يتزسؽ 

 الإحراء الاستجلالي الخظؾة الأخيخة.

 تشظؾؼ أىسية عمؼ الإحراء في الحياة العسمية عمى ما يأتي:

وقؾانيشو  استخجام قؾاعجهيعج عمؼ الإحراء احج الؾسائل السيسة في البحث العمسي مؽ خلبل  -
 وعخض و تحميل البيانات و تفديخ الشتائج. و طخقو في عسمية جسع و تمخيص

للئحراء دور بارز في وضع الخظط السدتقبمية عؽ طخيق التشبؤ بالغاىخة مؽ خلبل  -
  الشتائج

يعج عمؼ الإحراء بحج ذاتو وسيمة و ليذ غاية مسا يعشي استخجامو أيشسا وجج في البحث  -
 .العمسي

 أىسية عمم الإحراء لمباحث والبحهث العمسية. -3

 ، فيؾ يداعج الباحث عمى التالي:غايةلا  وسيمةيعتبخ عمؼ الإحراء 

 :فكمسا كان الباحث أكثخ قجرة عمى استعسال الأساليب  الهصف بجقة إلى أكبخ حج مسكن
الخياضية والإحرائية في وصف الغؾاىخ السحيظة بالإندان كان أكثخ قجرة عمى فيؼ ىحه 
الغؾاىخ و نقميا إلى الآخخيؽ، فالخياضيات والإحراء جدء مؽ المغة الؾصؽية التي ندتخجميا 

 في وصف الغؾاىخ بجقة كبيخة.
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 فعشجما يدتخجم الباحث الإحراء،  جقة في أساليبو العسمية وفي تفكيخه:التدام التحجيج وال
يزظخ إلى استخجام الؿياسات الجؾيقة مسا يجبخه عمى التدام الجقة في أساليبو العسمية وفي 

 تفكيخه.

 :فعمؼ الإحراء يداعج الباحث عمى تمخيص نتائجو في  وضع الشتائج في شكل مشاسب
ا قام الباحث بتجسيع مذاىجاتو لغاىخة مؽ الغؾاىخ وتخك كل شكل ملبئؼ ذؼ معشى واضح، فإذ

، لؾجج نفدو أمام [مذاىجة عمى حجة بجون ترشيف و تمخيص ليحه السذاىجات ]في ججاول مثلب
خميط مؽ السذاىجات الكثيخة العجد، وبحلػ يرعب عميو أن يدتخمص مشيا الشتائج اليادفة ذات 

ج في تمخيص و ترشيف السعمؾمات السدتسجة السعشى بذكل ملبئؼ. لحا فالإحراء يداع
بالسذاىجة عؽ الغؾاىخ السحيظة بشا، وكحلػ يداعج عمى تجشب الاضظخابات والارتباك الشاتج 

 عؽ تجسيع البيانات بجون نغام و تختيب.

 :ؼبعج عسمية تمخيص الشتائج في شكل ملبئؼ لا بج  استخلاص الشتائج في الجراسات والبحهث
ة خظؾة أخخػ ييتؼ بيا الإحراء الاستشتاجي والحؼ يداعج عمى استخلبص أن يتمؾ ىحه الخظؾ 

الشتائج مؽ العيشة السأخؾذة مؽ السجتسع، وبشاءً عمى الأساليب السدتخجمة يسكؽ تعسيؼ ىحه 
 الشتائج عمى السجتسع الأصمي مع تحجيج درجة الثقة التي يسكؽ اعظاؤىا لمتعسيؼ.

  فسثلب يسكششا تحت عخوف معخوفة و يسكن قياسيا:  التشبؤ بالسجى الحي تحرل فيو عاىخة
أن نتشبأ بسجػ نجاح طالب ما في امتحان الثانؾية العامة في مادة الخياضيات إذا عخفشا مدتؾػ 
ذكاءه و مدتؾػ قجراتو العامة والخاصة قبل التقجم إلى الامتحان، ولكؽ تشبؤنا قج لا يحرل بجقة 

غيخ الغخوف العادية التي ؾيذ فييا مدتؾػ ذكائو  وذلػ إذا ما تعخض الظالب لغخوف طارئة
وقجراتو، وبالإحراء ندتظيع تحجيج مدتؾػ الثقة بالتشبؤ و تحجيج الخظأ الحؼ يحرل ؼيو 

 التقجيخ.

 :فيشاك الكثيخ  تحميل بعض العهامل السعقجة والستذابكة التي تؤثخ في حادث من الحهادث
ثيخ عؾامل عجيجة، بحيث تكؾن الحادثة أو الغاىخة مؽ الحؾادث أو الغؾاىخ إنسا تتكؾن نتيجة تأ

محرمة لتأثيخ ىحه العؾامل، و عمؼ الإحراء مؽ خلبل بعض الاختبارات الاحرائية يدتظيع 
  ملبحغة تأثيخ كل عامل مؽ تمػ العؾامل عمى الغاىخة محل الجراسة. 
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 :حراء في مجال التخبية وعمم الشفذأىسية عمم الإ -4

 يسكؽ إيجاز أىسية دراسة الإحراء لجارس عمؼ الشفذ والتخبية فى الشقاط التالية :

  ـ تداعج الظخق الإحرائية السختمفة عمى وصف الغؾاىخ الشفدية والتخبؾية وصفًا دؾيقًا 

 ـ تداعج عمى أن يكؾن الباحث دؾيقًا ومحجدًا في خظؾات تفكيخه لحل السذكلبت .

 لبحؾث بظخيقة سيمة ومفيجة .ـ تداعج عمى تمخيص نتائج ا

 ـ تداعج عمى الؾصؾل إلى نتائج يسكؽ الاستفادة مشيا وتعسيسيا 

ـ تداعج عمى التشبؤ بالغؾاىخ السختمفة وعمى معخفة إمكانية حجوث مثل ىحه الغؾاىخ ومقجار 
 وشخوط حجوثيا وكيؽية تعجيل مؾاعيج حجوثيا.

 أىجاف عمم الإحراء -5

 البيانات عؽ الغؾاىخ السختمفة التي تيؼ الباحث بظخق عمسية محجدة تحجيجاً دؾيقًا. جسع -

 البيانات طبقًا لأساليب الترشيف العمسية. تبؾيب -

 الخسؾم البيانية(. –الأشكال البيانية  –البيانات باستخجام )الججاول  عخض -

البيانات عؽ طخيق إبخاز الخرائص الأساسية ليا والتي يسكؽ التعبيخ عشيا بسقاييذ  وصف -
معيشة ومحجدة مثل ) مقاييذ الشدعة السخكدية، مقاييذ التذتت، مقاييذ الالتؾاء والاعتجال( 
وىحه السقاييذ تبيؽ مجػ ميل البيانات إلى التسخكد أو التذتت أو التساثل أو الاعتجال، كسا أنيا 

د الباحث بتقجيخات عؽ سمؾك السجتسع الإحرائي )مؾضع البحث( كسجسؾعة، وليذ عؽ تدو 
 سمؾك أؼ فخد مؽ أفخاده بذكل مدتقل عؽ السجسؾعة.

البيانات السبؾبة عؽ طخيق استعسال خرائريا الأساسية التي تؼ إبخازىا لمؾصؾل إلى  تحميل -
 عمييا لمؾصؾل إلى نتائج محجدة. الأرقام ذات العلبقة بالسذكمة والتي ييؼ الباحث الحرؾل

الشتائج و تفديخىا تفديخاً مشظؿياً مشاسباً لظبيعة السذكمة التي يبحثيا حتى يتدشى  استخجام -
 لمباحث الاستفادة مشيا وتظبيقيا في الحياة الؾاقعية.

 أؼ يسكؽ تمخيص أىجاف عمؼ الإحراء في الكمسات الدت التالية:
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 -يسكؽ التؾصل إلى ما يمي: أىجاف عمؼ الإحراء مؽ خلبل معخفة

وميدخة أقخب ما   الإحراء يسكشو وصف الغؾاىخ وصفا عجديا كسيا برؾرة دؾيقة واضحة -
 يكؾن إلى الؾاقع.

عمؼ الإحراء عمؼ قائؼ بحاتو يدتظيع الحرؾل عمى السعمؾمات بذكل ميدخ ويقؾم بتفديخ  -
 الغؾاىخ ويحجد مجػ العلبقة والارتباط بيؽ العؾامل السفتخضة.

يسكؽ لعمؼ الإحراء أن يتشبأ بالسدتقبل بذكل عمسي دقيق يعتسج عمى التجخبة والسلبحغة  -
 والعسمية.

يعتسج عمؼ الإحراء عمى السعادلات كأساس رياضي يكؾن قادرا عمى حداب الاحتسالات  -
 عمسية مثبتة بالأدلة والبخاىيؽ.كسا أنو يعتسج عمى أسذ رياضية 

كسا أوضحت مؾسؾعة لالانج أن الإحراء ليذ عمسا بل ىؾ سياسة ومشيجية وعقل وتفكيخ  -
 وأداة وأسمؾب قخاءة لأنو غيخ محجد بسادة عمسية غيخ التي تذتسل عمى نغام العيشات.

مقتبدة مؽ أنو يعتسج عمؼ الإحراء التحميمي عمى وضع فخضيات  أىجاف عمؼ الإحراء مؽ -
 عمؾم أخخػ ليا دور كبيخ وفعال في تحجيج التقييؼ وىحه السدألة في غاية الزخورة.

مؽ خلبل الإحراء الؾصفي يسكؽ وصف مجسؾعة بيانات مؾجؾدة عمى شكل عيشة كسا يتؼ  -
وصف البيانات عؽ طخيق حداب مجسؾعة مؽ الؿيؼ مثل الؾسيط والستؾسط والانحخاف 

راء الؾصفي يسكؽ أيزا تحميل البيانات والسعمؾمات وإيجاد الؿيؼ السعيارؼ ومؽ خلبل الإح
 الدابقة التي تؤدؼ إلى معخفة طبيعية بالبيئة التي أخحت مشيا العيشة.

ومؽ خلبل الإحراء الاستجلالي يسكؽ تدييل ميسة الباحث في الؾصؾل إلى والحرؾل  -
العيشة السأخؾذة مؽ  عمى السعمؾمات الإحرائية السظمؾبة وكحلػ التعخف عمى خرائص

السجتسع وأيزا يعظي القجرة عمى عسل التؾزيع الإحرائي لمبيانات السؾجؾدة في العيشة 
بالإضافة إلى أن البيانات السأخؾذة تداعج في تكؾيؽ الفخضية بالاعتساد عمى التقجيخ 

 الإحرائي والفخوض الإحرائية.

 استخدام -تحليل  –وصف  –عرض  –تبويب  – جمع
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البيانات السجسؾعة عؽ طخيق ججولتيا تبديط وتدييل فيؼ  أىجاف عمم الإحراء كحلػ مؽ -
 أو مؽ خلبل الخسؾم البيانية.

التعبيخ عؽ الحقائق التي تؼ التؾصل إلييا بظخيقة إنذائية أؼ في صؾرة عادية رقسية دؾيقة  -
 واضحة لمباحث أو الجارس.

 العسل عمى مقارنة السجسؾعات السختمفة مؽ البيانات والسعمؾمات ثؼ إيجاد علبقو بيشيا. -

القجرة عمى التشبؤ بالسدتقبل لتدييل عسمية التخظيط والتشغيؼ والتظؾيخ والتشسية عمى مدتؾػ  -
 السشغسة أو عمى مدتؾػ السجتسع أو عمى الرعيج الجولي.

استخلبص الشتائج واتخاذ القخارات الرحيحة التي تشاسب السجتسع والفخد عمى وجو  -
 الخرؾص.

ووججنا أن ىحا العمؼ  أىجاف عمم الإحراء الكثيخ مؽ ومؽ خلبل دراسة عمؼ الإحراء وججنا -
ييتؼ بجسع وترشيف وتفديخ وتحميل البيانات ثؼ ججولتيا لمؾصؾل إلى استشتاجات ثؼ اتخاذ 

 .القخارات

ويختبط بجسيع مياديؽ الحياة ولا غشى عشو لأنو قادر عمى تخجسة الغؾاىخ إلى بيانات  -
 ومعمؾمات عجدية رقسية.

  :تداعجك الإحرائياتكيف يسكن أن  *

يسكؽ أن يداعجك وجؾد فيؼ قؾؼ لمظخق الإحرائية عمى التفؾق في جسيع الفرؾل 
عمؼ الشفذ الاجتساعي أو الشذاط الجشدي البذخؼ، فدؾف  الأخخػ تقخيباً. سؾاء كشت تجرس

تقزي وقتاً طؾيلًب في التعمؼ عؽ البحث. سيدسح لػ أساس معخفتػ الإحرائية بفيؼ البحث 
 .الأخخػ  مداقات عمؼ الشفذ تججه مؾصؾفاً فيالحؼ س

ثانياً، فكخ في جسيع الادعاءات الستعمقة بعمؼ الشفذ التي تؾاجيػ يؾمياً خارج 
قرراً حؾل أحجث الاكتذافات العمسية، وترجر كتب السداعجة  تشذخ السجلبت .الفرل

الحاتية ترخيحات حؾل طخق مختمفة لمتعامل مع السذكلبت، وتفدخ التقاريخ الإخبارية )أو 
 .أبحاث عمؼ الشفذ تديء تفديخ(

https://www.manaraa.com/post/6692/%D9%85%D8%AC%D9%84%D8%A7%D8%AA-%D8%B9%D9%84%D9%85%D9%8A%D8%A9-%D9%84%D9%86%D8%B4%D8%B1-%D8%A7%D9%84%D8%A8%D8%AD%D9%88%D8%AB
https://www.manaraa.com/post/6692/%D9%85%D8%AC%D9%84%D8%A7%D8%AA-%D8%B9%D9%84%D9%85%D9%8A%D8%A9-%D9%84%D9%86%D8%B4%D8%B1-%D8%A7%D9%84%D8%A8%D8%AD%D9%88%D8%AB
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السدتخجمة،  أنؾاع التحميلبت الإحرائية مؽ خلبل فيؼ عسمية البحث، بسا في ذلػ
مدتيمكاً حكيساً لسعمؾمات عمؼ الشفذ وإصجار أحكام أفزل عمى  ستتسكؽ مؽ أن تربح

السعمؾمات التي ترادفػ. مؽ خلبل فيؼ الإحرائيات، يسكشػ اتخاذ قخارات أفزل بذأن 
 .صحتػ ورفاىيتػ

 وضائف عمم الإحراء: -6

، ق الغؾاىخ واستخلبص الشتائج عشيالتقري حقائ يتزسؽ عمؼ الإحراء العمسي اللبزم
كسا يتزسؽ أيزاً الشغخية الازمة لمؿياس واتخاذ القخارات في كافة السياديؽ الاقترادية 
والاجتساعية والدياسية وىؾ بحلػ يعظي لمباحثيؽ والجارسيؽ في تمػ السجالات أدق أداة لمبحث 

حراء وعائف متعجدة يسكؽ مؽ خلبىا ، ولعمؼ الإمسي السبشي عمى الأسمؾب والشغخيةالع
استخلبص الكثيخ مؽ الحقائق والشتائج العامة والزخورية لؾضع ورسؼ الخظط التشسؾية ، ومؽ 

 : ىحه الؾعائف ما يمي

تعتبخ وعيفة العج أو الحرخ مؽ أساسيات العسل الإحرائي برخف  :(* وعيفة العج )الحرخ
، فمقج بجأت انظلبقة العسل الإحرائي لعمؼ الشغخ عؽ تظؾرات ىحه الؾعيفة في حج ذاتيا 

الإحراء مؽ ىحه الؾعيفة وعخف مؽ خلبليا ، وأرتبط بيا ارتباطاً قؾؼً في الحقب القجيسة مؽ 
التاريخ ، ووصمت قؾة ىحا الارتباط إلى الجرجة التي عخف بيا عمؼ الإحراء عمى أساس أنو 

مفة السحيظة والسؤثخة في الشذاط اليؾمي عمؼ العج أو الحرخ أو التعجادات لؿيؼ الغؾاىخ السخت
 .للئندان

ولقج عمت وعيفة عج الأشياء فتخة طؾيمة مؽ حقب التاريخ الدابقة مدخخة لخجمة أىجاف 
خاصة بالجولة ، وانحرخت الؾعيفة في إطار ىحه الأىجاف الخاصة مسا حج ذلػ مؽ التظؾر 

حرائية في فتخة مبكخة مثل باقي الؾعيفي لعمؼ الإحراء وآخخ عيؾر الأساليب والشغخيات الإ
العمؾم. فمقج انحرخت وعيفة حرخ الأشياء في معخفة عجد الخجال لأؼ دولة مع مقارنة ذلػ 
بسا ىؾ مؾجؾد في الجولة مسثمة في جيذيا مسا يداعج في اتخاذ قخارات الحخوب ، كسا 

شجاً عشج وضع استخجمت ىحه الؾعيفة في تحجيج ما لجػ الجولة مؽ أمؾال حتى يكؾن ذلػ مخ 
الدياسة الزخيبية السحاضخة والسقبمة ، وإلى جانب ذلػ فمقج عخفت التعجادات التجارية 
والدراعيؽ والرشاعية في صؾرة عامة إجسالية لغخض حرخ السؾارد الاقترادية لمبلبد ومقارنة 

 .ذلػ بسا ىؾ مؾجؾد في الجولة الأخخػ 

https://www.manaraa.com/post/6642/%D8%A3%D9%86%D9%88%D8%A7%D8%B9-%D8%A7%D9%84%D8%AA%D8%AD%D9%84%D9%8A%D9%84-%D8%A7%D9%84%D8%A5%D8%AD%D8%B5%D8%A7%D8%A6%D9%8A
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في جسيع مجالات حياتشا اليؾمية كان لو  غيخ أن التقجم التكشؾلؾجي والحؼ فخض نفدو فجأة
تأثيخه في تغييخ وجية الشغخ الكلبسيكية تجاه وعيفة العقج والإحراء. فمؼ تعج عسميات 
التعجادات سؾاء ، كانت عؽ الشؾاحي الجيسؾغخاؼية أو الدراعية أو التجارية أو الرشاعية ، عبارة 

بحت ىحه الؾعيفة تعظي لشا السديج عؽ عسمية حرخ إجسالي للؤشياء وؾيؼ الغؾاىخ ، بل أص
مؽ البيانات والسعمؾمات التفريمية في كل السجالات بأسمؾب يخجم أغخاض التخظيط والتشسية 
الاقترادية لمبلبد مؽ ىلبل أسمؾب يعتسج عمى الشغخيات الإحرائية في تفديخ الاتجاىات 

فإن تظؾر ىحه الؾعيفة كان  وتحميل التغيخات وتدبباً لمعلبقات بيؽ الستغيخات. زيادة عمى ذلػ
ولؼ تعج وعيفة الحرخ قاصخة عمى  مؽ شأنو اقتحام مياديؽ ججيجة لؼ تكؽ مؾجؾدة مؽ قبل

تعجاد الدكان أو التعجاد الدراعي أو التعجاد الاقترادؼ فحدب بل أصبح يؾجج الآن إحراءات 
ة ونقجية خاصة بالقؾػ العاممة وإحراءات تفريمية لمتجارة الخارجية وإحراءات مالي

وإحراءات السؾاصلبت وإحراءات الجخل وغيخ ذلػ لسا ىؾ ضخورؼ وأساسي في عسمية 
 .التقجم والخقي

ثاني وعائف العسل الإحرائي ،يقجمو لشا الأسمؾب الإحرائي لجسيع : وعيفة جسع البيانات* 
مة سابقة البيانات عؽ مختمف الغؾاىخ السحيظة بشا ، ىحه الؾعيفة ليا وجؾد يستج إلى فتخة طؾي

مؽ الؾقت الحؼ كان يعخف ؼيو العمؼ عمى أساس أنو عمؼ جسيع البيانات والحقائق وتدتسج ىحه 
الؾعيفة أىسيتيا مؽ خلبل ضخورة تؾافخ البيانات عؽ الغؾاىخ والعؾامل السحجدة ليا ، 
والسعمؾمات عؽ الغؾاىخ مؾضع البحث حتى نتسكؽ مؽ الجراسة والتحميل واستخلبص الشتائج 

اذ القخارات. فإذا ما أتبع أسمؾب غيخ عمسي وغيخ مؾضؾعي في جسع البيانات وبظخيقة واتخ
غيخ دؾيقة أدػ ذلػ إلى الحرؾل عمى حقائق عؽ الأشياء غيخ سميسة متحيدة وكان ذلػ 
مرجراً في إفداد الشتائج واتخاذ قخارات ليا خظؾرتيا وغيخ مأمؾنة العؾاقب والعكذ صحيح إذا 

ي مؾضؾعي غيخ متحيد في جسع البيانات أدػ ذلػ إلى الحرؾل عمى ما أتبع أسمؾب عمس
حقائق عؽ الغؾاىخ بظخيقة سميسة غيخ متحيدة وكان ذلػ مرجراً أساسياً لمؾصؾل إلى نتائج 

 .دؾيقة سميسة وإلى اتخاذ قخارات عمى درجة كبيخة مؽ الكفاءة عؽ مدتؾػ مؽ الثقة مختفع

 أنيا وعيفة متظؾرة مؽ حيث العسق والأتداع حيث وبقجر قجم ىحه الؾعيفة الإحرائية إلا 
أنيا أصبحت تحؾؼ أحدؽ وأدق وأحجث الظخق العمسية في جسيع البيانات إلى جانب أنيا لؼ 
تعج وعيفة جسع البيانات عؽ الغؾاىخ التقميجية لتحجيج قؾة الجولة أو قجراتيا عمى محاربة دولة 
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أنؾاعيا لتمبية احتياجات عسمية التخظيط لكافة مجاورة أو رغبتيا في جباية الزخائب بسختمف 
الأنذظة السختمفة لمجولة العرخية مؽ نذاط صشاعي وتجارؼ وزراعي إلى نذاط اجتساعي 

 .ثقافي سؾاء كان ذلػ عمى السدتؾػ القؾمي أو الخاص

وغشي عؽ البيان فأن الأسمؾب الإحرائي في إطاره الحجيث وأسمؾبو الججيج يقجم لمباحث  
 .العمسية لتجسيع البيانات مؽ مرادرىا السختمفة بظخقة مؾضؾعية دون أؼ تحيد الظخيقة

ويعتسج أسمؾب جسع البيانات عمى الأسمؾب العيشي مؽ واقع سحب عيشة مسثمة لسجتسع  
 . عاىخة البحث ومؽ واقع إطار إحرائي شامل

أساسية في التظؾر تعتبخ ىحه الؾعيفة ىي نقظة تحؾل : وعيفة التحميل البياني لمسعمهمات* 
الؾعيفي لعمؼ الإحراء وبجاية ليح التظؾر ؼبعج أن كانت العسمية الإحرائية محرؾرة في مجخد 
إحراء لمبيانات مؽ خلبل وعيفتي العج وجسع البيانات أصبحت العسمية الإحرائية تستج إلى 

ر الؾعيفي أبعج مؽ ذلػ وأعسق في وقتشا ىحا وذلػ عمى نحؾ ما سشخػ مؽ خلبل تتبعشا لمتظؾ 
لمعمؼ. وؼيسا سبق كان الانظباع عؽ حقائق الغؾاىخ يؤخح بظخيقة محجودة وسظية غيخ دؾيقة 
حيث أن وعيفتي العج وجسع السعمؾمات عؽ خرائص عؾاىخ السجتسع السختمفة لؼ تعج كاؼيو 

 .لتأسيذ أخظخ وأدق الحقائق عؽ الغؾاىخ

الباحثيؽ والجارسيؽ تحجيج أكبخ عجد وباستحجاث أسمؾب التحميل البياني أصبح سيلًب عمى  
مسكؽ مؽ خرائص الغؾاىخ السحيظة وبظخيقة عسمية تيجف إلى إعظاء أشكال بيانية لمغاىخة 
مؽ خلبل البيانات الستاحة عشيا مسا يديل ويبدط تحجيج الخرائص والعلبقات والاتجاىات 

ذات الخرائص العامة لمغاىخة وتحجيج انتساء الذكل إلى بعض السجسؾعات الأساسية 
 .السججدة

ىحا الأسمؾب في نظاق العسل الإحرائي ىام ومفيج في مجال تحميل الغؾاىخ بظخيقة  
سيمة مبدظة فالذكل البياني ىؾ أسيل الأدوات في الحكؼ والتعبيخ عؽ أىؼ الحقائق لمغؾاىخ 

 .مؾضع الجراسة

ى أسمؾب العسل الإحرائي تعتبخ ىحه الؾعيفة إضافة ىائمة إل: وعيفة التحميل الكسي لمبيانات 
في دراسة خرائص الغؾاىخ بظخيقة ؾياسية كسية أعظت لمعمؼ قؾة وأىسية ومكانة بيؽ باقي 
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العمؾم الأخخػ عيخت في القخن الدابع عذخ وكشت نتيجة حتسية لمتظؾر اليائل في استخجام 
 .العمؾم والتكشؾلؾجيا في كافة مياديؽ الحياة الحجيثة

ي البحث عمى استخجام السقاييذ والسؤشخات الإحرائية بظخيقة ويعتسج ىحا الأسمؾب ف 
عمسية ومؾضؾعية سميسة في تقري الحقائق وتحجيج أدق الخرائص ومعخفة أسباب الحخكة 
السدتسخة لأىؼ عؾاىخ حياتشا اليؾمية. ونتيجة لاستخجام الأسمؾب الكسي في تحميل السعمؾمات 

 .رمح أساساً سميساً مظسئشاً لاتخاذ القخاراتأصبحت الشتائج عمى درجة عالية مؽ الجقة ت

ىحا الأسمؾب الحجيث في إطار ما يعظيو لشا عمؼ الإحراء مؽ أدوات تحميمية ضخورية  
وىامة في مجال البحث العمسي مخن ومتظؾر لازدياد الحاجة إليو واعتساد أسمؾب البحث العمسي 

 .جراسات العمسية عمى أساس غيخ متحيدالستظؾر عمى الإستعانو بأدواتو التحميمية في تشفيح ال

إن تعجد السذاكل في مختمف مجالات حياتشا السعاصخة ووجؾد  : وعيفة وضع الفخوض* 
الكثيخ مؽ الستغيخات التي تحكؼ حخكة ىحه السذاكل وتعقج العلبقات السبادلة بيؽ ىحه الستغيخات 

ه الستغيخات وتذابكيا وصعؾبة التي تحكؼ حخكة ىحه السذاكل وتعقج العلبقات السبادلة بيؽ ىح
تحجيج العلبقات بيشيا بظخيقة جعمت عسمية البحث العمسي أكثخ تعقيجاً مسا كانت عميو أدػ ذلػ 

 .إلى البحث عؽ الظخيقة العمسية لتبديط عسمية التعامل مع ىحه الستغيخات

 ويعتبخ أسمؾب العسل الإحرائي في تظؾره الؾعيفي مؽ أدق وأحدؽ ىحه الظخق، حيث 
أن الأسمؾب الإحرائي في شكمو السعاصخ يعظي لمباحث الأسمؾب العمسي لكيؽية التعامل مع 

 .الستغيخات التي تحكؼ نغؼ التغيخ في الغؾاىخ السختمفة

ووعيفة وضع الفخوض تيجف أساساً إلى تبديط السذكمة مؾضع الجراسة والتحميل وذلػ  
يذعخ بو الباحث تجاه ما يشؾؼ مؽ خلبل وضع قخوض محجدة مؽ مشظق ما يترؾره وما 

دراستو ووضع الشتائج برجد حل السذكمة مؾضع البحث. والأسمؾب الإحرائي يعظي لشا 
قرؾر عام لظخيقة وضع الفخوض تسييجاً لاختبخاىا سؾاء كانت ىحه الفخوض عمى السدتؾػ 

 .البديط أو السعقج

الغاىخة مؾضع الجراسة ويعتبخ أسمؾب عدل بعض الستغيخات أؼ افتخاض عج تأثيخىا عمى  
أحج الأساليب السدتخجمة في تبديط طخق معالجة السذاكل وتحجيج الخرائص والتأكج مؽ 
صحة بعض الشغخيات. فالجارس لمستغيخات السؤثخة في حجؼ مبيعات أحج الدمع ويخيج ؾياس 
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لًب حتى مجػ تأثيخ أحج ىحه الستغيخات فإنو يفتخض ثبات أثخ العؾامل العذؾائية أو الجورية مث
 .يدتظيع بحلػ تحجيج درجة تأثيخ عامل الاتجاه العام أو الأثخ السؾسسي عمى حجؼ السبيعات

كسا أن الباحث الاقترادؼ عشج وضع ترؾر عام عشج بحث أحج السذاكل الاقترادية  
إنسا يحاول أن يزع الستغيخات السحجدة ليحه السذكمة داخل إطار ترؾر وذلػ مؽ خلبل 

اض ، فيؾ قج يفتخض مثلًب رشج السدتيمػ أو رغبة السشتج في تعغيؼ دالة الخبح التفديخ والافتخ 
أو ترغيخ دالة التكاليف وىؾ بحلػ يكؾن قج عدل العجيج مؽ الستغيخات التي قج تتعارض مع 
ىحه الفخوض أو التي قج لا تفدخ العلبقات الستبادلة بيؽ متغيخات الغاىخة مؾضع البحث 

 .والجراسة

الإحرائي مؽ خلبل ىحه الؾعيفة إلى العجيج مؽ الاعتبارات والزخوريات  ويذيخ العسل 
التي يجب الاستخشاد بيا عشج وضع الفخوض تسييجاً لاختيارىا ولمتأكج مؽ صحتيا أو عجم 
صحتيا. فعشج إتباع أسمؾب الإبعاد أو عدل الستغيخات أو عشج وضع بعض الافتخاضات 

يج مؽ الستغيخات حتى لا نفتقج الحؿيقة وتثبيت عكديا الدمؾكية يجب ألا نتسادػ في عدل العج
 .بظخيق مزمل نتيجة إقخاض ىحا القبيل

ىشا إلى الإشارة بأن الخبخة الظؾيمة والخمؽية الدابقة في نظاق وضع الفخوض واختبارىا  
دور لا يسكؽ إىسالو بأؼ حال مؽ الأحؾال في واقعية الفخوض وقخبيا مؽ الحؿيقة وقبؾلشا ىحه 

 .وض بعج اختبارىاالفخ 

كسا أن الإلسام بالظخق والأدوات الإحرائية والقؾانيؽ والشغخيات السشغسة لأسمؾب  
الاختبار الإحرائي يداعج إلى درجة كبيخة في استخلبص الشتائج الدميسة وإصجار غيخ 

 .الستحيد بالشدبة لحل العجيج مؽ مذاكل وقتشا السعاصخ

الؾعيفي لأسمؾب العسل الإحرائي والحؼ عيخ  إن التظؾر: وعيفة استخلاص الشتائج* 
بؾضؾح في نياية القخن الدابع عذخ ومراحبة ىحا التظؾر بتظؾر في الظخق والشغخيات 
واستخجام نغخيات ججيجة ليا مجال تظبيقيا الؾاسع الانتذار في العجيج مؽ نؾاحي الحياة 

إحرائي عمى درجة عالية السعاصخة السعقجة ،أدػ ذلػ إلى وجؾد الأسمؾب العمسي في إطار 
الشتائج بظخيقة مؾضعية بعيجة عؽ أخظاء يسكؽ أن تقع نتيجة  مؽ الكفاءة في استخلبص

الاعتساد عمى الظخق العادية في استخلبص الشتائج ولقج أصبحت الشغخية الإحرائية في وقتشا 
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جدة وتأكج السعاصخ مؽ أدق الأدوات لمجراسات العمسية والتي يعسج في تكؾيشيا عمى فخوض مح
 .مؽ صحة ىحه الفخوض واستخلبص الشتائج

أن أؼ دراسة عمسية ىادفة سميسة ىي تمػ التي تشتيي باتخاذ قخارات : وعيفة اتخاذ القخارات* 
عسمية صالحة لمعسل بيا. غيخ أن اتخاذ القخار الدميؼ ليذ بالسدألة الديمة وذلػ لتذابػ 

الغؾاىخ وتأثيخىا الستبادل في بعزيا في ضل وجؾد الأمؾر وتجاخميا أو تعقج الستغيخات عؽ 
العجيج مؽ البجائل لحل السذاكل وصعؾبة تخجيج البجيل السشاسب بديؾلة إلا أن الأسمؾب 
الإحرائي وما يحسمو في طياتو مؽ قؾانيؽ ونغخيات إحرائية متظؾرة حجيثة قج تداىؼ بقجر 

الخياضي نريباً ىائلًب مؽ التظؾر  عغيؼ وخرؾصاً بعج أن أخحت نغخية الاحتسالات والتؾقع
 .في اتخاذ القخارات إدراجيو مؽ الثقة العالية وبشدب خظأ عشج حجودىا الجنيا

لقج أصبحت وعيفة اتخاذ القخارات ىي أساس العسل الإحرائي وعسؾد الفقخؼ وأصبحشا  
 .نجج في وقتشا السعاصخ أن عمؼ الإحراء يفيؼ ويعخف مؽ خلبل وعيفة اتخاذ القخارات

مؽ أىؼ وعائف واستخجامات الأسمؾب والشغخية في عمؼ الإحراء : وعيفة التشبؤ الاستجلالي* 
وعيفة التشبؤ الاستجلالي بالخرائص والسثخات لمعجيج مؽ متغيخات الغؾاىخ في السجتسع. ومؽ 
خلبل ىحه الؾعيفة وباستخجام طخق الؿياس والتحميل الإحرائي يسكؽ التؾصل إلى اتجاه عام 

يحجث في السدتقبل لمستغيخات التي تتحكؼ في عاىخة ما يسثل التشبؤ بحجؼ الظمب الكمي لسا س
 .أو التشبؤ بسعاملبت الستغيخات السحجدة لجالة الاستثسار القؾمي أو الجخل القؾمي إلى غيخ ذلػ

والتشبؤ في ىحا الإطار خاص بالسدتقبل وبتؾضيح العلبقات بيؽ متغيخات الغؾاىخ لفتخة  
غيخ أن التشبؤ في مفيؾمة الاستجلالي أو التشبؤات الاستجلالية ىي تمػ التي تخص  مدتقبمية

الساضي وليذ السدتقبل حيث يكؾن ليا طابع الاستجلال أو الاكتذاف أو التأكج مؽ وجؾد 
الغاىخة مؽ خلبل السلبحغة والؿياس وتظبيق أسمؾب العسل الإحرائي في تجسيع البيانات 

ج الأسباب وتفديخ التغيخات واستخلبص الشتائج في ىح الشؾع مؽ وتدجيل الاتجاىات وتحجي
التشبؤ يقؾم الباحث بؾضع فخوض محجدة محاولًا بعج ذلػ جسع البيانات مع الإطلبع عمى 

 .التقاريخ والدجلبت عؽ الغاىخة مؾضع التشبؤ واختبار صحة ىحا الفخوض

إن التظؾر الؾعيفي لعمؼ الإحراء في الإطار الدابق عخضو إنسا : وعيفة البحث العمسي* 
يعظي لشا أسمؾباً عمسياً وأداة حجيثة تخجم أسمؾب الجراسات العمسية سؾاء كانت ميجانية أو 
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معسمية. فإذا ما قسشا بأخح الؾعائف الدابقة في تختيبيا السشظقي لؾججناىا ترمح أساساً لخظؾات 
سي. وعميو فإن العسل الإحرائي كالعسمة ليا وجيان الؾجو الأول يعبخ تتبع في تشفيح البحث العم

 .عشو بالؾعائف الخئيدية لعمؼ الإحراء أما الؾجو الآخخ ؼيعبخ عشو بؾعيفة البحث العمسي

والباحث أو الجارس في استخجامو ليحه السخاحل أو الؾعائف في دراستو السيجانية أو  
ىحه السخاحل ويعتبخىا أحج طخق البحث العمسي ، كسا السعسمية ، ؼيجب أن يجرك ويدتؾعب 

يجب عميو أن يجيج الاختيار طبقاً لظبيعة دراستو ونؾعية الستغيخات التي يتعامل معيا ، ونحكؼ 
 .كل مؽ عشرخؼ الدمان والسكان في ذلػ

وبرفة عامة فإن عمؼ الإحراء مؽ خلبل وعائفو السختمفة مؽ اختيار مؾضؾع البحث  
مؾمات وتحميميا مع وضع القخوض واختيارىا وأخيخاً استخلبص الشتائج واتخاذ وتجسيع السع

 .القخارات إنسا يرمح لأن يكؾن مؽ أدق طخق البحث العمسي وإضافة حؿيقة في ىحا السيجان

وتحتل نغخية الاحتسالات والتؾقع الخياضي والتؾزيعات الاحتسالية وعمى الأخص التؾزيع ذؼ 
في ىحا الرجد مكانة مخمؾقة باعتبارىا أساسية في وضع الشساذج  الحجيؽ والتؾزيع بؾاسؾن 

الخياضية السختمفة في حل السذاكل الإدارية والاقترادية وتحجيج تفديخ العلبقات الستذابكة 
 .لستغيخات كل نسؾذج ثؼ اتخاذ القخار اللبزم لحل السذكمة والتأكج مؽ صحة ذلػ

 بالبحث.مخاحل البحث العمسي وعلاقة الإحراء  -7

يسخ البحث العمسي بذكل عام والبحث الاجتساعي بذكل خاص بعجة مخاحل يسكن عخضيا 
 عمى الشحه التالي:

) وفييا يتؼ صياغة السذكمة بجقة، وتحجيج مفاـيؼ  السخحمة التحزيخية السخحمة الأولى: -
سخحمة البحث، و تؾضيح أىجافو وأىسيتو، وصياغة فخوضو أو تداؤلاتو، كسا يتؼ في ىحه ال

 تحجيج الإطار السشيجي لمبحث ومجالاتو، والشغخيات السعتسجة ؼيو(

 وفييا يتؼ جسع البيانات() السخحمة السيجانية السخحمة الثانية: -

وفييا يتؼ تفخيغ البيانات و ترشيفيا و تحميميا وتفديخىا ) السخحمة الشيائية السخحمة الثالثة: -
 وكتابة التقخيخ الشيائي(.
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مخاحل البحث الاجتساعي، يسكششا الآن تؾضيح علبقة عمؼ الإحراء بالبحث بعج عخض 
 العمسي:

لا غشى لأؼ بحث مؽ البحؾث الاجتساعية عؽ عمؼ الإحراء حيث يعج الإحراء أحج  
أدوات البحث العمسي، فمكي يجخؼ الباحث بحثاً يتعمق بجراسة عاىخة معيشة لا بج لو مؽ أن 

يء آخخ، ثؼ يقؾم بؾضع ىحه البيانات في صؾرة يديل معيا يجسع البيانات عشيا قبل أؼ ش
فيسيا )أؼ عخض البيانات(، ومؽ بعج ذلػ يذخع في تحميميا لكي يدتخمص الشتائج الخاصة 
بيحه الغاىخة، ومؽ ثؼ يتبيؽ أو يدتشبط القؾانيؽ التي تديخ تبعاً ليا ىحه الغاىخة تؾطئة لاتخاذ 

 خ التي يشبغي اتباعيا حيال ىحه الغاىخة.القخار السشاسب ؼيسا يتعمق بالتجابي

 مفاليم أساسية في عمم الإحراء: -ثانيا

جسيع السفخدات أو العشاصخ التي تذتخك في خاصية أو صفات معيشة تذكل  ىؾالسجتسع:  -1
مؾضؾع الجراسة الإحرائية، سؾاء كانت ىحه السفخدات أفخادًا أو مؤسدات أو أحجاثًا أو أشياء. 

الإحرائي الأساس الحؼ تُبشى عميو عسميات جسع البيانات وتحميميا واستخلبص ويُعج السجتسع 
 .الشتائج

بسعشى آخخ، يُقرج بالسجتسع الإحرائي الإطار الكمي الحؼ يحتؾؼ عمى جسيع الؾحجات 
فعمى سبيل السثال، إذا  .التي يخغب الباحث في دراستيا لمؾصؾل إلى تعسيسات عمسية دؾيقة

الأسخ في  جسيع"، فإن الهاديمدتهى الجخل لجى الأسخ في مجيشة ؾ "كان مؾضؾع الجراسة ى
 .السجتسع الإحرائيتسثل الؾادؼ مجيشة 

 :ويترف السجتسع الإحرائي بأنو قج يكؾن 
 .(عشجما يسكؽ حرخ جسيع عشاصخه بجقة )مثل عجد طلبب مجرسة معيشة :محجودًا -
)مثل عجد السؾاليج في دولة عشجما يرعب أو يدتحيل حرخ جسيع عشاصخه  :غيخ محجود -

 .(عبخ سشؾات طؾيمة
ولتظبيق أؼ دراسة يفزل أن تكؾن عمى السجتسع الكمي إذا كان مسكشا لكؽ في أغمب الأحيان 

 يتعحر عمى الباحث الؾصؾل إلييؼ جسيعا لعجة أسباب نحكخ مشيا:
 انتذار مجتسع الجراسة في أماكؽ متفخقة يرعب الؾصؾل إلييؼ جسيعا. -



- 19 - 
 

 تكمفة البحث ودراسة جسيع أفخاد السجتسع. ارتفاع -
 حجؼ السجتسع كبيخ مسا يدبب إرىاق وتعب لمباحث. -
 يتظمب دراسة جسيع أفخاد السجتسع فتخة زمشية طؾيمة. -

وليحا يسكؽ الباحث اختراراً لمؾقت والجيج وتقميل لمتكمفة اختيار جدء يكؾن مسثل لمسجتسع 
 جراسة.وتظبيق الجراسة عميو ويدسى بعيشة ال

ىي الجدء أو السجسؾعة الفخعية التي تُختار مؽ السجتسع الإحرائي بظخيقة العيشة:  -2
مشيجية لتسثّمو في البحث أو التحميل، بحيث تُدتخجم بياناتيا لاستخلبص نتائج أو تعسيسات عؽ 

دراسة وتُعجّ العيشة أداة أساسية في الجراسات الإحرائية، لأنيا تتيح لمباحث  .السجتسع ككل
الغؾاىخ الاجتساعية أو الدمؾكية أو الاقترادية بجقة وكفاءة دون الحاجة إلى دراسة كل مفخدات 

 .السجتسع، الأمخ الحؼ قج يكؾن مكمفًا أو مدتحيلًب عسميًا
ىي مجسؾعة محجدة مؽ الؾحجات أو الأفخاد يتؼ اختيارىؼ مؽ السجتسع الإحرائي وفق 

ائص السجتسع تسثيلًب كاؼيًا يسكّؽ الباحث مؽ تعسيؼ معاييخ عمسية دؾيقة، بحيث تسثل خر
الشتائج التي يتؼ الحرؾل عمييا مؽ العيشة عمى السجتسع الأصمي بجرجة معقؾلة مؽ الثقة 

 .والجقة
وتسثل العيشة أداة الخبط بيؽ السجتسع الإحرائي والشتائج الاستشتاجية، إذ مؽ خلبليا تُجسع 

 .قات أو الاتجاىات التي يُخاد دراستياالبيانات، وتُحمل، وتُدتشتج العلب
وعميو يسكؽ القؾل أن عيشة الجراسة ىي جدء مؽ السجتسع يتؼ اختيارىا بظخيقة خاصة وفق  

قؾاعج محجدة لكي تكؾن مسثمة لمسجتسع تظبق عمييا الجراسة لمحرؾل عمى معمؾمات صادقة 
 بيجف الؾصؾل إلى تقجيخات تسثل السجتسع.

عيشة البحث حدب السجتسع وحدب طبيعة البحث في اطار ما وتختمف أساليب اختيار 
 يعخف بالسعايشة حيث تعشي السعايشة  في الإحراء بتقشية اختيار العيشة مؽ مجتسع الجراسة.

 وفي ىحا السجال نجج نؾعيؽ مؽ السعايشة:
ىي الأسمؾب العمسي في اختيار عيّشة مؽ السجتسع السعايشة الاحتسالية )العذهائية(:  -2-1

الإحرائي بحيث تكؾن لكل وحجة مؽ وحجات السجتسع فخصة معخوفة ومحجدة للبختيار، 
ويُعج ىحا الشؾع مؽ السعايشة أكثخ الظخق دقة  ت.وغالبًا تكؾن ىحه الفخصة متداوية لجسيع الؾحجا
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ومؾضؾعية في البحؾث الإحرائية، لأنو يُقمل مؽ احتسالات التحيّد ويُتيح تعسيؼ الشتائج عمى 
 .ع الأصمي بجرجة عالية مؽ الثقةالسجتس

 حيث يتسيد ىحا الشؾع بالخرائص التالية:
كل عشرخ في السجتسع لو احتسال معخوف ومحجد للبختيار، مسا يزسؽ  :الفخص تكافؤ -

 .العجالة والسؾضؾعية
يسكؽ حداب الخظأ السعيارؼ وفتخات الثقة وتقجيخ مجػ دقة  :إمكانية الكياس الخياضي -

 .ل كسيةالشتائج بؾسائ
تسيل العيشات الاحتسالية إلى تسثيل السجتسع الإحرائي بجقة أكبخ مقارنة  :التسثيمية العالية -

 .بالعَيِّشات غيخ الاحتسالية
الشتائج السدتخمرة مؽ العيشة يسكؽ تعسيسيا إحرائيًا عمى السجتسع الأصمي : قابمية التعسيم -

 .بجرجة معمؾمة مؽ الثقة
 يعتسج عمى عجة أساليب في اختيار العيشة حيث نحكخ مشيا:كسا ان ىحا الشؾع 

ويقرج بالعذؾائية تداوؼ الفخص أمام كل مفخدة مؽ العيشة العذهائية البديظة:  -2-1-1
مفخدات السجتسع في تسثيل العيشة، والاختيار العذؾائي ضخورؼ في الإحراء الاستجلالي 

يقة أسيميؼ، حيث يتؼ وضع أسساء أو لغخض تعسيؼ خرائص العيشة عمى السجتسع وىحه الظخ 
أرقام تسثل السجتسع عمى أوراق متذابية ويتؼ خمظيا جيجا ثؼ اختيار أفخاد العيشة مشيا )عؽ 
طخيق القخعة( حتى يدتؾفي العجد السحجد، وىحا الشؾع يدود الباحث بعيشة مسثمة لأفخاد السجتسع 

 إلى فخوع.لكؽ يرعب عميو تشفيحىا خرؾصا إذا كان السجتسع يشقدؼ 
طالب بظخيقة القخعة أو باستخجام ججول  10000طالب مؽ جامعة تزؼ  100اختيار مثال: 

 .أرقام عذؾائية
ىي عيشة يتؼ اختيارىا مؽ السجتسع الإحرائي بعج العيشة العذهائية الظبكية:  -2-1-2

في خاصية  تقديسو إلى طبقات أو مجسؾعات فخعية متجاندة داخميًا ومختمفة ؼيسا بيشيا خارجيًا
أو أكثخ ذات علبقة بسؾضؾع الجراسة، ثؼ تُدحب عيّشة عذؾائية مدتقمة مؽ كل طبقة بشدبة 
تسثل حجسيا في السجتسع الكمي، بحيث تعكذ العيشة الشيائية التؾزيع الحؿيقي لخرائص 

 .السجتسع
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مة بسعشى آخخ، تُدتخجم ىحه الظخيقة لزسان أن كل طبقة أو فئة مؽ فئات السجتسع مُسَث  
 .تسثيلًب مشاسبًا في العيشة، مسا يديج مؽ دقة التقجيخات الإحرائية ويُقمل مؽ خظأ السعايشة

 .لشفتخض أن باحثًا يخيج دراسة اتجاىات طلبب جامعة تجاه التعميؼ الإلكتخوني
 :طالب مؾزعيؽ عمى أربع كميات كسا يمي  10000السجتسع الإحرائي يتكؾن مؽ 

 الكمية الظلابعجد  الشدبة السئهية 
 العمهم الإندانية 3000 30%
 العمهم الاقترادية 2000 20%
 العمهم والتكشهلهجيا 4000 40%
 العمهم الجقيقة 1000 10%

، فإن حجؼ طبكية تشاسبيةطالب بظخيقة  500إذا قخر الباحث اختيار عيشة مكؾنة مؽ 
 :العيشة مؽ كل كمية يكؾن كسا يمي

 الكمية السئهيةالشدبة  عجد الظلاب
 العمهم الإندانية %30 طالب  150
 العمهم الاقترادية %20 طالب  100
 العمهم والتكشهلهجيا %40 طالب  200
 العمهم الجقيقة %10 طالب  50

مثلًب باستخجام ) اختيار الظلاب داخل كل كمية عذهائيًابعج تحجيج العجد في كل طبقة، يتؼ 
 .(القخعةمؾلج أرقام عذؾائية أو 

ويظمق أيزا العيشة ذات الفتخات الستداوية حيث أن العيشة العذهائية السشتغسة:  -2-1-3
السدافة بيؽ كل وحجة مؽ وحجاتيا ثابتة، بحيث يختار الباحث السفخدة الأولى مؽ العيشة عذؾائيا 

( %5مثال إذا كان حجؼ العيشة )  ثؼ يختار باقي الأفخاد مؽ السجتسع حدب حجؼ العيشة،
ؼيكؾن اختيار العيشة كالآتي:  5كاختيار الخقؼ  5 – 1فالباحث يختار الخقؼ الأول عذؾائيا مؽ 

......الخ. إلى أن يدتؾفي عجد أفخاد العيشة السظمؾب. أو بظخيقة  5-10-15-20-25-30
أخخػ يقؾم بقدسة حجؼ السجتسع عمى حجؼ العيشة والشتيجة نختار مشيا العجد يكؾن أقل أو 

 يداوؼ.
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 أفخاد  10نخيج اختيار عيشة عذؾائية مشتغسة مؽ  100مثلب: حجؼ السجتسع 

   نقدؼ حجؼ السجتسع عمى حجؼ العيشة فشتحرل عمى السدافة 

  
 11 

 فتكؾن العيشة كالآتي: 8وليكؽ  10 – 1نختار عجد عذؾائي مؽ 

8-18-28-38-48-58-68-78-88-98. 

 أسخع كسا أكثخ تسثيلب لسجتسع الجراسة.وتتسيد ىحه العيشة بديؾلة اختيارىا وبذكل 

ويظمق عمييا ذات السخاحل الستعجدة حيث تدتخجم العيشة العذهائية العشقهدية:  -5-2-1-4
في حالة ما إذا كان السجتسع كبيخاً وتعحر تظبيق الأنؾاع الأخخػ، نغخا لانتذار السجتسع الؾاسع 

شة صغيخة تتؾفخ فييا الاختيار العذؾائي كتقديؼ في مداحة جغخاؼية كبيخة، وبالتالي يتؼ أخح عي
 الجامعة مثلب: الجامعة     الكميات     الأقدام     الذعب     التخررات     الأفؾاج

ؼ السجتسع الإحرائي إلى مجسؾعات فخعية تُدسى عشاقيج وكل عشقؾد يزؼ عجداً مؽ  ،حيث يُقد 
يُختار عجد مؽ ىحه العشاقيج عذؾائيًا، وتُجخػ السفخدات )أفخاد، أسخ، مجارس، قخػ...(. ثؼ 

 .الجراسة عمى جسيع السفخدات داخل العشاقيج السختارة أو عمى عيشة مشيا

قج يمجأ الباحث إلى اختيار عيشة غيخ  السعايشة غيخ الاحتسالية )غيخ عذهائية(: -2-2
ن الاختيار عمى أساس عذؾائية مؽ خلبل اختياره مشظقة معيشة لجراسة اتجاىات أفخاده، وإذا كا

الخبخة أو السعخفة في خرائص السشظقة ىؾ أفزل مؽ العذؾائية، غيخ أنو لا تؾجج طخيقة 
إحرائية لسعخفة وؾياس مجػ دقة ىحه الشتائج لحلػ تعج مؽ الظخق الجيجة في السعايشة غيخ أنيا 

 غيخ مفيجة في الجراسات الاستظلبعية، ونجج ان ليا عجة أساليب مشيا:

أفخادىا بذكل متعسج ومقرؾد مؽ قِبل ويتؼ اختيارىا  العيشة العسجية )القرجية(: -2-2-1
الباحث، استشادًا إلى معاييخ محجدة مدبقًا تتعمق بسؾضؾع الجراسة، دون أن تكؾن لكل مفخدة في 

ويعتسج ىحا عمى خبخة الباحث وحدؽ تقجيخه، لكؽ عجم  ،السجتسع فخصة متكافئة في الاختيار
رجي يدتشج إليو الباحث فلب يسكؽ تعسيؼ نتائج دراستو، حيث يجخل الباحث في تؾفخ محػ خا

 خظأ التحيد.

ويتؼ فييا تؾزيع العيشة إلى عجد مؽ الحرص بسا يتلبءم مع العيشة الحررية:  -2-2-2
خرائص السجتسع محل الجراسة، وكل حرة ليا خرائص محجدة يتؼ تعخيفيا قبل إجخاء 
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لحرص يتؼ اختيارىا قرجيا، واختيار مفخدات العيشة لا تخزع السعايشة، لكؽ الؾحجات وا
 للبحتسالات العذؾائية عكذ العيشة الظبؿية.

ويعتسج فييا الباحث عمى تقديؼ السجتسع الإحرائي إلى فئات أو طبقات وفق خرائص 
الأفخاد مؽ  "معيشة )مثل الجشذ، العسخ، السدتؾػ التعميسي...(، ثؼ يحجد عجدًا معيشًا أو "حرة

 .الحيؽ يجب أن يُختاروا مؽ كل فئة، بحيث تتشاسب ىحه الحرص مع حجؼ الفئة في السجتسع
 .ويتؼ اختيار الأفخاد داخل كل فئة بظخيقة غيخ عذؾائية حتى تُسلؤ الحرص السظمؾبة

تُدتخجم عشجما يتعحر عمى الباحث الحرؾل عمى قائسة العيشة العخضية )الرجفة(:  -2-2-3
 .ات السجتسع الإحرائي أو عشجما تكؾن السؾارد الدمانية والسادية محجودةشاممة بسفخد

وفي ىحا الشؾع مؽ العيشات، يقؾم الباحث باختيار الأفخاد أو الؾحجات التي تتؾافخ لو بديؾلة أو 
يرادف وجؾدىا في مكان وزمان محجديؽ أثشاء تشفيح البحث، دون اتباع إجخاءات عذؾائية 

خرائص السجتسع السخاد  –إلى حجٍّ ما  –حه الأفخاد أو الؾحجات تسثل مشغسة. ويُفتخض أن ى
 .دراستو، مع العمؼ أن فخص الاختيار ليدت متكافئة بيؽ جسيع السفخدات

وتُعجّ العيشة العخضية مؽ أكثخ أنؾاع العيشات بداطة وسخعة، حيث تعتسج عمى الغخوف 
كأن يختار السبحؾثيؽ مؽ السارة في الذارع،  السيجانية التي يؾاجييا الباحث أثشاء جسع البيانات،

أو مؽ الستخدديؽ عمى مؤسدة معيشة، أو مؽ الستفاعميؽ مع استبيان إلكتخوني مشذؾر عبخ 
 .الإنتخنت

ورغؼ أن ىحه الظخيقة لا تؾفخ تسثيلًب دؾيقًا لجسيع عشاصخ السجتسع الإحرائي، فإنيا 
الؾصؽية الأولية التي تيجف إلى جسع مؤشخات تُعتبخ مفيجة ججًا في الجراسات الاستظلبعية أو 

 .عامة أو اختبار أدوات البحث قبل تظبيقيا عمى نظاق أوسع

وتتسيد ببداطتيا وقمة تكمفتيا وسخعة إنجازىا، لكشيا في السقابل تعاني مؽ ضعف في 
أو إمكانية تعسيؼ الشتائج، نغخًا لاحتسال تحيّد العيشة نحؾ فئة معيشة مؽ الأفخاد الستاحيؽ 

 .الخاغبيؽ في السذاركة فقط

تُدتخجم برفة خاصة في البحؾث الاجتساعية أو السيجانية التي : عيشة كخة الثمج -2-2-4
 .تتشاول فئات يرعب الؾصؾل إلييا أو التعخف عمى جسيع أفخادىا بجقة
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وتعتسج ىحه الظخيقة عمى مبجأ "التدمدل أو الإحالة"، حيث يبجأ الباحث باختيار عجد 
مؽ الأفخاد السعخوفيؽ الحيؽ تشظبق عمييؼ خرائص مجتسع الجراسة، ثؼ يظمب مؽ كل محجود 

واحجٍ مشيؼ تخشيح أشخاص آخخيؽ تتؾافخ فييؼ الخرائص نفديا أو يسمكؾن تجارب مذابية، 
وىكحا تتدع دائخة العيشة تجريجيًا كسا تتكؾّن كخة الثمج عشجما تتجحخج، حتى يتؼ الؾصؾل إلى 

 .السفخداتالعجد الكافي مؽ 

وبعبارة أخخػ، فإن العيشة في ىحه الظخيقة تشسؾ بظخيقة تخاكسية مؽ خلبل العلبقات الاجتساعية 
أو السيشية أو الذخرية بيؽ الأفخاد، إذ يعتسج الباحث عمى شبكة الاترالات الاجتساعية 

 .لمسبحؾثيؽ لمؾصؾل إلى أشخاص آخخيؽ يرعب الؾصؾل إلييؼ بالظخق التقميجية

 :عيشة كخة الثمج مشاسبة ججًا عشجما يكؾن مجتسع البحث خؽياً أو نادراً أو مغمقاً، مثلوتُعتبخ 

 .الأفخاد السشتسيؽ إلى جساعات صغيخة أو محجدة اجتساعيًا -

 .العامميؽ في ميؽ غيخ رسسية أو غيخ مدجّمة -

 .السياجخيؽ غيخ الشغامييؽ -

 .حداسة اجتساعيًا الأشخاص الحيؽ يعانؾن مؽ أمخاض نادرة أو مؽ فئات -

 وعميو يسكؽ تؾضع العيشة في السخظط التالي:

 

 

 

 

 

 

 
 

 العيشة

 الاحتسالية )العذهائية( غيخ الاحتسالية )غيخ عذهائية(

 العذهائية السشتغسة العذهائية البديظة

 العذهائية الظبكية العذهائية العشقهدية

 الحررية

 كخة الثمج العخضية )الرجفة(

 القرجية )العسجية(
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ىي أصغخ جدء أو مفخدة مؽ مفخدات السجتسع الإحرائي تُجخػ عمييا الهحجة الإحرائية:  -3
عسمية السلبحغة أو الؿياس أو جسع البيانات في البحث الإحرائي، وتسثل الأساس الحؼ تُبشى 

 .والاستشتاجعميو عسميات الحرخ، والترشيف، والتحميل، 

وتُعجّ الؾحجة الإحرائية بسثابة الكيان الفخدؼ الحؼ يؾفّخ السعمؾمات السظمؾبة عؽ الغاىخة 
السجروسة، سؾاء كانت ىحه الؾحجة شخرًا، أو أسخة، أو مؤسدة، أو دولة، أو حتى حجثًا أو 

 .عاىخة طبيعية، وذلػ تبعًا لظبيعة مؾضؾع الجراسة وأىجافيا

الحؼ يتؼ اختياره مؽ السجتسع الإحرائي لجسع البيانات مشو  بسعشى آخخ، ىي العشرخ
مباشخة، وتُعتبخ جسيع الؾحجات الإحرائية الستذابية مؽ حيث الخرائص مؾضؾع الجراسة 

 .عشاصخ متجاندة تذكل مجتسعًا إحرائيًا واحجًا

 (: كيفية اختيار السجتسع وعيشة الجراسة والهحجة الإحرائية02ججول رقم )

 الهحجة الإحرائية السجتسع الإحرائي العيشة الجراسةنهع 
 لجػ طمبة الجامعة التحريل الجراسي جسيع طلبب الجامعة طالب 100 الظالب
 في مجيشة الؾادؼ مدتؾػ الجخل الأسخؼ  جسيع الأسخ في السجيشة أسخة 50 الأسخة
 الرشاعية الذخكاتأداء  الرشاعية الذخكاتجسيع  شخكة 20 الذخكة
 في ولاية الؾادؼ الإنتاج الدراعي جسيع السدارع مدرعة 20 السدرعة

الستغيخ ىؾ كل خاصية أو سسة أو عامل يسكؽ أن يأخح أكثخ مؽ ؾيسة أو  الستغيخات: -4
حالة بيؽ مفخدات السجتسع الإحرائي، بحيث يسكؽ ملبحغتو أو ؾياسو أو التعبيخ عشو كسًّا أو 

 .العمسي لتفديخ الغؾاىخ، ووصف العلبقات، واختبار الفخضياتوصفًا، ويُدتخجم في البحث 

ويسثل الستغيخ العشرخ الأساسي في أؼ دراسة عمسية، إذ إن البحث لا يُبشى إلا عمى 
وجؾد عؾاىخ قابمة لمتغيخ والسقارنة، فالستغيخ ىؾ الحؼ يسشح الجراسة معشاىا التحميمي، ويدسح 

 .بخ الأفخاد أو الدمان أو السكانبفيؼ كيؽية تفاعل الغؾاىخ وتبجّليا ع

بسعشى آخخ، الستغيخ ىؾ كل ما يسكؽ أن يختمف مؽ مفخدة إلى أخخػ، سؾاء كان ىحا 
الاختلبف في الذكل أو الكسية أو الاتجاه أو الجرجة، ويُعجّ أداة عمسية لؿياس العلبقات الدببية 

 .أو الارتباطية بيؽ الغؾاىخ

 مجسؾعة مؽ الذخوط نحكخ مشيا:ويجب عمى أؼ متغيخ أن تتؾفخ ؼيو 
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 .قابل لمؿياس أو السلبحغة بذكل مباشخ أو غيخ مباشخ -

 .كسية أو وصؽية( بيؽ مفخدات السجتسع)يأخح ؾيسًا متعجدة  -

 .يُدتخجم في تحميل العلبقات بيؽ الغؾاىخ السختمفة -

 .يُعجّ الأساس في صياغة الفخضيات الإحرائية -

 غيخات ؼيسا يمي: ويسكؽ التفريل في أنؾاع الست

ىؾ نؾع مؽ الستغيخات الإحرائية التي تعبّخ عؽ خاصية يسكؽ ؾياسيا الستغيخ الكسي:  -4-1
رقسيًا، بحيث تأخح ؾيسًا عجدية قابمة لمعجّ أو الؿياس، وتُعبّخ ىحه الؿيؼ عؽ كسية أو مقجار يسكؽ 

 .مقارنتو بيؽ مفخدات السجتسع الإحرائي

كل متغيخ يسثل كسية قابمة لمتعبيخ عشيا بالأرقام،  بسعشى آخخ، الستغيخ الكسي ىؾ
ويُدتخجم لؾصف الخرائص التي يسكؽ ؾياسيا بذكل مؾضؾعي مثل: العسخ، الؾزن، الظؾل، 

 .الجخل، عجد الأبشاء، درجة الحخارة، إلخ

وتكسؽ أىسية الستغيخات الكسية في كؾنيا تتيح لمباحث إمكانية استخجام الأساليب 
ية الجؾيقة مثل حداب الستؾسظات، والانحخاف السعيارؼ، ومعامل الارتباط، الإحرائية الخياض

 .والاختبارات الإحرائية السختمفة

 والستغيخ الكسي يسكؽ أن يكؾن برؾرتيؽ ىسا:

وىؾ الستغيخ الحؼ يأخح أؼ ؾيسة عمى مؿياس الدسة مثل الستغيخ الكسي السترل:  -4-1-1
حرخ ليا بيؽ ؾيستيؽ رقسيتيؽ، حيث أن التغييخ لا يتؼ  الظؾل، الؾزن، وىحا الشؾع تؾجج ؾيؼ لا

 بخقؼ صحيح بل يسخ بكدؾر مختمفة وصؾلا إلى الخقؼ الرحيح، ويدسى أيزا بالسدتسخ.

الستغيخ الكسي السترل ىؾ الستغيخ الحؼ يسثل خاصية يسكؽ ويسكؽ القؾل أيزا أن 
تجريجيًا وبذكل مدتسخ دون ؾياسيا بجرجات متفاوتة مؽ الجقة، بحيث يسكؽ أن تتغيخ ؾيستو 

 .وجؾد فؾاصل أو حجود فاصمة واضحة بيؽ الؿيؼ السسكشة
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فيؾ يعبخ عؽ مقاديخ قابمة للبنقدام إلى أجداء أدق وأصغخ، ولحلػ يُدتخجم عادة لؿياس 
الغؾاىخ التي يسكؽ أن تتخح ؾيساً بيشية مثل الظؾل، الؾزن، الدمؽ، الجخل، درجة الحخارة، 

 .والعسخ

ىؾ نؾع مؽ الستغيخات الكسية التي تأخح ؾيساً عجدية ستغيخ الكسي السشفرل: ال -4-1-2
محجدة ومشفرمة، أؼ أنو لا يسكؽ أن يأخح ؾيساً بيشية بيؽ رقسيؽ متتالييؽ، لأن ؾيسو ناتجة عؽ 

 .وليذ عؽ الؿياس العجّ 

أو بعبارة أخخػ، الستغيخ الكسي السشفرل ىؾ ذلػ الستغيخ الحؼ يعبخ عؽ عجد السفخدات 
الؾحجات في فئة معيشة، وتكؾن ؾيسو غالبًا أعجادًا صحيحة غيخ قابمة لمتجدئة، مثل عجد الأبشاء 

 .في الأسخة، عجد الديارات التي يسمكيا الفخد، عجد الكتب ، أو عجد الظمبة في القدؼ

 (: يهضح السقارنة بين الستغيخ الكسي السشفرل والستغيخ الكسي السشفرل03ججول رقم )

 السقارنة الستغيخ الكسي السشفرل الكسي السترل الستغيخ
 طخيقة الكياس العجّ  الؿياس

 طبيعة الكيم أعجاد صحيحة ومشفرمة مدتسخة وؾيسيا غيخ محجودة
 وجهد الكيم الكدخية غيخ مسكؽ مسكؽ

 أمثمة عجد الأبشاء، عجد الديارات الؾزن، الظؾل، الجخل
 نهع الغهاىخ معجودة أو مشفرمةعؾاىخ  عؾاىخ مدتسخة ومتغيخة تجريجيًا

وىؾ الستغيخ الحؼ يعبخ عؽ الخاصية ولا يكؾن فييا لمعجد  الستغيخ الشهعي )الكيفي(: -4-2
ؾيسة تحكخ ويظمق عمييا متغيخات ترشيؽية )وصؽية(، ويتؼ خلبليا ترشيف ؾيؼ الستغيخ في 

ي، الجشذ، ويكؾن أما فئات متعجدة، ويسكؽ أن تفيج التختيب أو لا تفيج مثل التخرص الجراس
 ثشائيا أو متعجد.

يؾ خاصية أو سسة ترف نؾع السفخدة أو فئتيا دون التعبيخ عؽ مقجارىا وفي معشى أخخ ف
العجدؼ، ويأخح ؾيساً وصؽية أو رمدية تُدتخجم لترشيف الغؾاىخ ضسؽ فئات أو مدتؾيات، وقج 

تجرجيًا كسا في الستغيخ تكؾن ىحه الفئات غيخ مختبة كسا في الستغيخ الاسسي، أو مختبة 
 .التختيبي، ويُدتعسل ىحا الشؾع مؽ الستغيخات في دراسة الغؾاىخ الشؾعية والاجتساعية والإندانية
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 (: يهضح السقارنة بين الستغيخ الكسي والستغيخ الكيفي04ججول رقم )

 السقارنة الستغيخ الكيفي الستغيخ الكسي
 طبيعة الؿيؼ (صفاتوصؽية )أسساء، رمؾز،  (عجدية )ؾيؼ رقسية
 طخيقة الؿياس الترشيف أو التختيب العجّ أو الؿياس

 نؾع الاختلبف في الشؾع أو الرفة في السقجار أو الجرجة
 العسميات السسكشة حداب التكخارات والشدب حداب الستؾسظات والانحخافات

 أمثمة الجشذ، الحالة الاجتساعية، السيشة الجخل، العسخ، الؾزن، عجد الأبشاء
 أنؾاع مؽ الستغيخات مؽ حيث تأثيخىا عمى الغاىخة مؾضؾع الجراسة:  3كسا يسكؽ التسييد بيؽ 

وىؾ الستغيخ الحؼ يفدخ الغاىخة السجروسة ويسكؽ أن يعالجو وفق الستغيخ السدتقل:  -4-3
أيزا طبيعة البحث، حيث يسكؽ أن يحجث تأثيخا إيجابيا أو سمبيا عمى الستغيخ التابع، ويعتبخ 

 الدبب الافتخاضي لمستغيخ التابع.

الستغيخ السدتقل ىؾ الستغيخ الحؼ يقؾم الباحث بالتحكؼ ؼيو أو تحجيجه أو ملبحغتو ف
 .لؿياس مجػ تأثيخه عمى متغيخ آخخ يُدسّى الستغيخ التابع

لأنو يُدتخجم لتفديخ التغيخات أو الفخوق  ويُظمق عميو أيزًا الستغيخ السفدّخ أو السؤثخ
 .لستغيخات التابعةفي ا

 الظمبة الحيؽ يجرسؾن الجعؼ أكثخ تحريل مؽ الظمبة الحيؽ لا يجرسؾن  مثال:

 الستغيخ السدتقل = دروس الجعؼ

ىؾ الستغيخ الحؼ يتأثخ بالستغيخ السدتقل، ويُعبّخ عؽ الشتيجة أو السخخج الستغيخ التابع:  -4-4
في ضؾء التغيخات التي تحجث في أو الغاىخة التي يدعى الباحث إلى تفديخىا أو ؾياسيا 

 .الستغيخات السدتقمة

الستغيخ التابع ىؾ الاستجابة أو الأثخ الشاتج عؽ تغيخ أو اختلبف في الستغيخ السدتقل، ف
 .أو الستغيخ السدتجيب ولحلػ يُدسّى أحيانًا الستغيخ الشاتج
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خجم لؿياس نتائج ويسثل ىحا الستغيخ الغاىخة الأساسية التي ييتؼ بيا الباحث، والتي تُدت
التجخبة أو الجراسة السيجانية أو تحميل العلبقة بيؽ الغؾاىخ الاجتساعية أو الاقترادية أو 

 .الشفدية

 الظمبة الحيؽ يجرسؾن الجعؼ أكثخ تحريل مؽ الظمبة الحيؽ لا يجرسؾن  مثال:

 الستغيخ التابع = التحريل الجراسي

العلبقة بيؽ الستغيخ السدتقل التابع ويقؾم  وىؾ الستغيخ السدؤول عؽالستغيخ الهسيط:  -4-5
بالخبط بيشيسا، أؼ يخبط بيؽ الدبب والشتيجة وتجاىمو يسكؽ أن يؤثخ عمى ترؾرات الباحث 
الشيائية حيث أنو يسكشو التأثيخ عمى اتجاه وقؾة العلبقة بيؽ السدتقل والتابع، وغالبا ما يعبخ عؽ 

ث بعج تمقي مثيخ، ويسكؽ أن يكؾن مدتقل لمستغيخ حالة معخؼية أو وججانية أو فيديؾلؾجية تحج
 التابع الأساسي، وتابع لمسدتقل الأساسي.

 مثال: تختمف العلبقة بيؽ الحكاء والتحريل الجراسي لجػ التلبميح باختلبف دافعيتيؼ

 الستغيخ الؾسيط = الجافعية

ى كؼ بالتعبيخ عشو يسثل ىحا الشؾع مؽ البيانات محاولة تحؾيل الدمؾك إلأنهاع البيانات:  -5
إحرائيا أو رقسيا، وتحؾيل الدمؾك إلى كؼ بالأرقام يعج ىؾ الأسمؾب الأكثخ دلالة في الجراسات 
الاجتساعية، لكؾنيا تخمد إلى خاصيتيؽ أساسيتيؽ ىسا الرجق والسؾضؾعية، بسعشى ان 

مؽ وجية البيانات الكسية تديؼ في إنراف البحث العمسي بالسسارسة الخشيجة والعقلبنية. و 
أخخػ البيانات الكسية مؽ نقاط القؾة ونقاط الزعف إلا أن أغمبية البحؾث في الجراسات 

 الاجتساعية والتخبؾية تقؾم عمى ىحا الشؾع مؽ البيانات.

 وتشقدؼ البيانات الكسية مؽ حيث ججولتيا إلى نؾعيؽ:

انات الأولية وىي البي: (Ungrouped Quantitative Data)بيانات كسية غيخ مبهبة  -5-1
التي يتؼ جسعيا مباشخة مؽ السيجان قبل تقديسيا إلى فئات عجدية متداوية أو مختمفة السجػ، 
وىحه البيانات لا تحتاج إلى تفخيغ، يسكؽ استخجاميا عمى حاليا دون معالجة خاصة لاستخخاج 

 السقاييذ الإحرائية اللبزمة إذا كان عجدىا قميلب وتدسى أيزا البيانات الخام.
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ىي البيانات العجدية : (Grouped Quantitative Data)بيانات كسية مبهبة  -5-5-2
يي ف .لتدييل التحميل الإحرائي التي تؼ تشغيسيا وتقديسيا إلى فئات أو مجسؾعات محجدة

تؼ تجسيعيا في صفؾف وفئات متدقة بحيث تسثل كل عجدىا كبيخ بيانات أولية )غيخ مبؾبة( 
 .ع تحجيج التكخار لكل فئةفئة مجسؾعة مؽ الؿيؼ، م

ويُدتخجم ىحا الشؾع مؽ البيانات لتدييل تسثيل التؾزيع، إجخاء الحدابات الإحرائية، 
 .واستخخاج السؤشخات الؾصؽية مثل الستؾسط والانحخاف السعيارؼ بظخيقة مشغسة وسيمة الفيؼ

 مدتهيات الكياس: -6

استخجام الأرقام في وصف الأحجاث سبق أن أشخنا إلى أن الؿياس بسعشاه الؾاسع يعشي 
فيحا الاستخجام ليذ عذؾائيًّا، بل يخزع لسجسؾعة مؽ السبادغ  .والأشياء وفق قؾاعج معيّشة

التي تزبط عسمية تحؾيل الغؾاىخ إلى رمؾز رقسية قابمة لمفيؼ والتحميل. ومؽ ثَؼّ، فإن تغيّخ 
ؼ بالزخورة إلى أنؾاع مختمفة مؽ قؾاعج الؿياس أو استخجام الأرقام في علّ شخوط مختمفة يؤد

 .السقاييذ أو البيانات، وأن لكل نؾع طبيعتو وخرائرو وأساليبو الإحرائية السلبئسة لو

وتتبايؽ أنؾاع ومدتؾيات الؿياس وفق طبيعة الستغيخ، والغاية مؽ عسمية الؿياس، والسفيؾم 
الأساس الحؼ يُبشى عميو كل  الحؼ يخاد تحجيجه، والجّقة السظمؾبة في التسثيل. ولأن الؿياس ىؾ

عسل إحرائي لاحق، فإن معخفة مدتؾػ الؿياس شخطٌ أساسي قبل اختيار أؼ مؿياس عجدؼ أو 
 .إجخاء إحرائي

م أشيخ ترشيف لسدتؾيات الؿياس، وىؾ ترشيف يقؾم 1946سشة   S.S. Stevensوقج قجّم
ىحه  Stevens ورتّب عمى فخوض مشظؿية ورياضية تشغّؼ علبقة الأرقام بالخرائص السقاسة.

السدتؾيات ضسؽ بشاء ىخمي؛ إذ إن كل مدتؾػ أعمى يتزسّؽ خرائص السدتؾػ الأدنى ويديج 
 .عمييا، بيشسا السدتؾػ الأدنى لا يسمػ خرائص السدتؾيات التي تعمؾه

 :وؼيسا يمي تفديخ ىحه السدتؾيات بتختيبيا اليخمي
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 (19،ص:2002: رسم تخظيظي يهضح السدتهيات اليخمية لمكياس )علام،(01الذكل رقم )

 :Nominal  Scaleالسدتهى الاسسي  -6-1

أبدط مدتؾيات الؿياس وأدناىا مؽ حيث القجرة التحميمية، إذ  يُعج السدتؾػ الاسسي
العشاصخ إلى فئات مشفرمة باستخجام أرقام أو رمؾز لا يقترخ دوره عمى ترشيف الأفخاد أو 

تحسل أؼ معشى كسي أو تختيبي. فالأعجاد ىشا تُدتعسل كؾحجات تدسية فقط، فيي أشبو 
ببظاقات تعخيف تُمرق عمى الفئات بغخض التسييد بيشيا، ولا تعبخ مظمقاً عؽ مقجار أو شجة أو 

  Pseudo-Measurementأو” شبو مؿياس“ تختيب. وليحا الدبب يعج ىحا السدتؾػ مؽ الؿياس
لأنو لا يقؾم بعسمية ؾياس حؿيؿية قابمة لمديادة أو الشقران، بل يكتفي بؾضع العشاصخ في 
مجسؾعات نؾعية مختمفة. كسا أن الأعجاد السخررة ليحه الفئات يسكؽ تغييخىا بلب تأثيخ عمى 

(، أو استُخجمت رمؾز أخخػ، 2ى بالخقؼ )( والأنث1السعشى، فدؾاء قمشا إن الحكخ يُخمد لو بالخقؼ )
فإن ذلػ لا يغيّخ شيئاً مؽ طبيعة السعمؾمات، لأن الخقؼ لا يحسل دلالة سؾػ الإشارة إلى الفئة. 
ولأن ىحه الستغيخات لا تتزسؽ أؼ تختيب داخمي، فلب يحق لشا إجخاء عسميات حدابية عمييا 

ذ لا معشى لجسع رقؼ يجل عمى جشدية مثل الجسع والظخح والستؾسط والانحخاف السعيارؼ، إ
”. الفرائل الجمؾية“أو ” الأديان“معيشة مع رقؼ يجل عمى جشدية أخخػ، أو حداب متؾسط 

ويقترخ التحميل الستاح في ىحا السدتؾػ عمى العجّ والتكخارات والشدب السئؾية والسشؾال وتسثيل 

 السدتؾػ الاسسي

 الختبيالسدتؾػ 

 الختبيالسدتؾػ 

 السدتؾػ الشدبي
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سجة والجوائخ، أؼ ما يدسح بؾصف البيانات بيانياً مؽ خلبل الخسؾم البديظة كالسجرجات والأع
تؾزيع الفئات دون استشتاجات كسية. وتذسل الستغيخات الاسسية شخيحة واسعة مؽ الستغيخات 
الاجتساعية والجيسؾغخاؼية مثل الشؾع والجشدية والجيانة والحالة الاجتساعية والانتساءات السختمفة، 

ة والاجتساعية لترشيف أفخاد السجتسع إلى وىحه الستغيخات تُدتخجم أساساً في الجراسات الإنداني
مجسؾعات متسايدة. ويُعج السدتؾػ الاسسي خظؾة أولى ميسة في تشغيؼ البيانات، لأنو يدسح 
لمباحث بتجسيع الأفخاد ضسؽ فئات واضحة قبل الانتقال إلى مخاحل تحميمية أعمى، كسا أنو 

غيخات الشؾعية في البحؾث التخبؾية يذكل قاعجة الججاول التؾافؿية وتحميل العلبقات بيؽ الست
 (.41، ص:2000)بجر محمد الأنرارؼ،  .والشفدية والاجتساعية

ومؽ السعالجات الإحرائية السسكؽ استعساليا في ىحا الشؾع مؽ السدتؾيات، التكخار والشدب 
 و معامل الارتباط فاؼ. ²السئؾية والسشؾال، واختبار كا

 :Ordinal Scaleالسدتهى الختبي  -6-2

وفي ىحا السدتؾػ يسكؽ تختيب الأفخاد أو الأشياء تبعا لخاصية أو سسة معيشة في مخاتب 
متتالية تبجأ بأكبخىا وتشتيي بأصغخىا أو العكذ، فسثلب يسكؽ أن نظمب مؽ الأفخاد تختيب ميؾليؼ 

، وأستاذ 02، ويعظى ميشة مزيف الظائخة رقؼ01السيشية، إذ ربسا يعظى فخد ميشة متخجؼ رقؼ 
وىكحا، يعشي أنّ ىحا الفخد قج أجخػ نؾع مؽ الؿياس الختبي لسيؾلو  03مغة الإنجميدية رقؼال

 السيشية وفقا لسحكات معيشة استشج إلييا في ىحا الذأن.

ونغخا لديؾلة ويدخ ىحا الشؾع مؽ الؿياس، فإنّو يدتخجم بكثخة في الؿياس التخبؾؼ 
تتعمق بالإتجاىات والتفزيلبت والآراء والشفدي وبخاصة في ؾياس الدسات الؾججانية التي 

والتقجيخات. ولكؽ يشبغي ملبحغة أنّو ليذ مؽ الزخورؼ معخفة مقاديخ أو درجات الدسات 
السقاسة لكي يسكششا إجخاء ىحا التختيب، بل يكفي معخفة تختيب كل مشيا بالشدبة للآخخ. كسا أنّ 

فخوق بيؽ درجات الدسة السقاسة، وىحا الؿياس الختبي لا يفتخض أنّ الفخوق بيؽ الختب تداوؼ ال
يعشي أنّ السدافات البيشية بيؽ مخاتب السؿياس غيخ متداوية، وبحلػ لا يذتخط أن تكؾن السدافة 
بيؽ الأول والثاني مداوية لمسدافة بيؽ الثاني والثالثّ لأنّ اختلبف تمػ السدافات البيشية لا يغيخ 

 مؽ التختيب.
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ب لا تدسح باجخاء عسميات حدابية عمييا شأنيا في ذلػ وىحه الأعجاد التي تسثل الخت
وإنّسا نكتفي بالقؾل بأنّ  (،20،ص:2002شأن الؿياس الاسسي )صلبح الجيؽ محسؾد علبم،

أو تحريل أيسؽ أعمى مؽ تحريل زكخياء، أو أنّ أيسؽ لجيو اتجاه نحؾ  ،زكخياءأيسؽ أذكى مؽ 
 السجرسة أكثخ ايجابية مؽ زكخياء.

الجات الإحرائية الستاحة في ىحا السدتؾػ، معامل سبيخمان بخاون لمختب ومؽ بيؽ السع
 والسشؾال، والؾسيط.

 :Interval Scaleالسدتهى الفتخي  -6-3

يسثل السدتؾػ الفئؾؼ السدتؾػ الثالث مؽ مدتؾيات الؿياس، وىؾ مدتؾػ أكثخ تقجماً مؽ 
الاسسي والختبي لأنو لا يكتفي بتختيب الأفخاد أو ترشيفيؼ، بل يؿيذ الفخوق بيؽ الجرجات 
ويجعميا فخوقاً متداوية وثابتة عمى طؾل السؿياس. وىحا يعشي أنّ السدافات بيؽ الجرجات 

، ميسا كان °40و° 35مداوياً لمفخق بيؽ ° 35و° 30اً، بحيث يكؾن الفخق بيؽ متداوية تسام
مؾضع الفؾاصل عمى السؿياس. وتكسؽ أىسية ىحه الخاصية في أنيا تجعل وحجات الؿياس قابمة 
لمسقارنة برؾرة دؾيقة، وتسشح البيانات ؾيسة تفديخية تتجاوز مجخد التختيب، لأنيا تحجد مقجار 

بيؽ الجرجات. ويغيخ ىحا بؾضؾح في مقاييذ الحخارة كالدمدمة الديمدية  الاختلبف الحؿيقي
والفيخنيايتية، حيث لا يسثل الرفخ درجة انعجام الحخارة فعمياً، فيؾ صفخ اصظلبحي لا يجل 

 .عمى غياب كامل لمخاصية

مثل مقاييذ الحكاء، والذخرية، والسيؾل، —وبالسثل، فإن كثيخاً مؽ السقاييذ الشفدية
تقع ضسؽ ىحا السدتؾػ لأنيا مبشية عمى فتخات متداوية بيؽ الجرجات. فسثلًب، —جاىاتوالات

( يساثل 100( وآخخ حرل عمى )120يفتخض أن الفخق في الحكاء بيؽ شخص حرل عمى )
(، رغؼ أن الجرجات لا تبجأ مؽ 120( ومؽ حرل عمى )140الفخق بيؽ مؽ حرل عمى )

تعشي ضعف ندبة  200ل إن ندبة ذكاء مقجارىا صفخ حؿيقي. وليحا الدبب لا يسكؽ القؾ 
، لأن مفيؾم القدسة في ىحا السدتؾػ غيخ صالح لػياب الرفخ السظمق. وبالتالي 100الحكاء 

لا يجؾز مقارنة الدسات الشفدية بسفيؾم "الزعف" أو "الشرف" أو "الثمث"، لأن ىحه السقارنات 
 .ا لا يتؾفخ في ىحا السدتؾػ تتظمب وجؾد نقظة الانعجام الحؿيقي لمخاصية، وىؾ م
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ومع أن عسمية القدسة غيخ ذات معشى عمى الجرجات نفديا، فإن بعض العسميات 
الحدابية مثل القدسة بيؽ الفخوق )الفتخات( قج تُدتخجم في سياقات محجودة، لأنيا تختبط 

ة فيي بالسدافات بيؽ الجرجات لا بالجرجات نفديا. أما العسميات الحدابية الأساسية السسكش
الجسع والظخح فقط، لأنيا تتؾافق مع طبيعة البيانات الفئؾية القائسة عمى وحجات ثابتة. ويذيخ 

( إلى أنّ ىحا السدتؾػ يتيح إمكانية استخجام العجيج مؽ الأساليب 2000بجر محمد الأنرارؼ )
ييذ الإحرائية الستقجمة، وعمى رأسيا حداب الستؾسط الحدابي، والانحخاف السعيارؼ، ومقا

 .التذتت، بالإضافة إلى مقاييذ العلبقة الخظية مثل معامل ارتباط بيخسؾن 

وتُعج البيانات الفئؾية مشاسبة أيزاً لسجسؾعة مؽ الاختبارات الإحرائية الاستشتاجية 
لمسقارنات بيؽ الستؾسظات، واختبار  (السعتسجة عمى افتخاض التؾزيع الظبيعي، مثل اختبار )ت

يل التبايؽ، إلى جانب غيخىا مؽ التحميلبت التي تتظمب مدتؾػ ؾياس السدتخجم في تحم ف()
يعتسج عمى فتخات متداوية. وىحا يجعل السدتؾػ الفئؾؼ مؽ أىؼ مدتؾيات الؿياس في البحؾث 
الشفدية والتخبؾية، لكؾنو يتيح استعسال أدوات تحميمية كسية دؾيقة ومشاسبة لاستخلبص العلبقات 

جود ىحا السدتؾػ الستسثمة في غياب الرفخ الحؿيقي وعجم صلبحية والفخوق، مع الاحتفاظ بح
 .عسميات الشدبة والسقارنة السزاعفة

باخترار، يتدؼ السدتؾػ الفئؾؼ بقجرتو عمى تدويج الباحث ببيانات كسية دؾيقة، تدسح 
بالحدابات الإحرائية الستقجمة، شخط إدراك أن ىحه الجرجات لا تسثل كسيات مظمقة بل فتخات 

تداوية، وأن تفديخ الشتائج يجب أن يخاعي ىحا الأساس عشج تحميل الغؾاىخ الشفدية م
 .والإندانية

 :Ratio Scaleالسدتهى الشدبي  -6-5

أعمى مدتؾيات الؿياس وأكثخىا دقة وصخامة مؽ الشاحية الكسية، إذ   يسثل السدتؾػ الشدبي
مؽ تداوؼ الفخوق بيؽ الجرجات  يجسع بيؽ جسيع الخرائص التي يتسيد بيا السدتؾػ الفتخؼ 

وإمكانية إجخاء عسميتي الجسع والظخح، ويزيف إلييا أىؼ خاصية عمى الإطلبق، وىي وجؾد 
الرفخ الحؿيقي أو الرفخ السظمق الحؼ يعبخ عؽ الانعجام التام لمدسة أو الخاصية السقاسة. 

دتؾػ الفتخؼ )مثل الرفخ وىحا الرفخ ليذ صفخاً اصظلبحياً أو اعتباطياً كسا ىؾ الحال في الس
الديمدؼ الحؼ لا يعشي غياب الحخارة(، بل ىؾ نقظة صُسّست عمى أساس فيديائي أو طبيعي 
تسثل بجاية حؿيؿية لانبعاث الخاصية. ويغيخ ىحا جمياً في الؿياسات الظبيعية مثل الظؾل 
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وجؾد طؾل، والؾزن والحجؼ والسدافة والكتمة وزمؽ رد الفعل، إذ إن الظؾل صفخ يعشي عجم 
والؾزن صفخ يعشي انعجام الؾزن، وىكحا. ىحه الخاصية تسشح السدتؾػ الشدبي قؾة كبيخة، لأنو 
يدسح بإجخاء كل العسميات الحدابية بلب استثشاء: الجسع، الظخح، الزخب، القدسة، واستخخاج 
الشدب، والسقارنات مؽ قبيل "ضعف" و"نرف" و"ثمث" وغيخىا، وىي عسميات لا يسكؽ أن 

 .ظب ق في السدتؾػ الفتخؼ، لػياب الرفخ السظمق ؼيوتُ 

إن وجؾد نقظة بجاية حؿيؿية يجعل الؿياسات الشدبية قادرة عمى تسثيل العلبقات الكسية 
كيمؾغخاماً يدن فعلًب  20الجؾيقة بيؽ الجرجات، بحيث يربح مؽ السسكؽ القؾل إن جدساً وزنو 

أمتار ىي ثلبثة أضعاف مدافة  6قجارىا كيمؾغخامات، أو أن مدافة م 10ضعف جدؼ وزنو 
مقجارىا متخيؽ، وىي دقة لا يسكؽ تحؿيقيا في السقاييذ الفتخية أو الختبية أو الاسسية. وليحا 
الدبب نجج أن ىحا الشؾع مؽ الؿياس ىؾ الأكثخ شيؾعاً في العمؾم الظبيعية، مثل الفيدياء 

تمػ العمؾم التي تعتسج عمى دقة معيارية والكيسياء والبيؾلؾجيا واليشجسة، لأنو يظابق طبيعة 
 .عالية، وؾياسات يسكؽ التعبيخ عشيا بشدب ومزاعفات ومعاملبت ثابتة

( أن استخجام ىحا السدتؾػ في العمؾم 21، ص:2002ويخػ صلبح الجيؽ محسؾد علبم )
لا يسكؽ  الدمؾكية والإندانية نادر، لأن الغؾاىخ الشفدية والتخبؾية غالباً ما تكؾن عؾاىخ معقجة

ؾياسيا بؿياس ندبي ذؼ صفخ حؿيقي. فخرائص مثل الحكاء، الجافعية، الاتجاىات، القمق، 
الانتباه، والقجرات السعخؼية لا تستمػ نقظة انعجام فعمية يسكؽ الاتفاق عمييا عمسياً، وبالتالي فإن 

يا مبشية عمى تبقى مقاييذ فتخية لأن—وإن صُسِّست باحتخاف even—السقاييذ الشفدية والتخبؾية
فتخات متداوية دون صفخ مظمق. وىحا ما يجعل استخجام العسميات الحدابية مثل الزخب 
والقدسة والسقارنات الشدبية غيخ صالح في سياق الدسات الشفدية، رغؼ أن الباحثيؽ يدتعسمؾن 

 .أحياناً تعبيخات كسية لكشيا تعبيخات تقخيبية وليدت ندبية حؿيؿية

سقاييذ الشدبية في العمؾم الدمؾكية تعؾد أيزاً إلى الظبيعة البشائية ليحه إن نجرة استخجام ال
الستغيخات، فالحالات العقمية والانفعالية لا تُقاس بآلات حدية دؾيقة، بل تُقجّر عبخ استبيانات 
واختبارات تعتسج عمى أداء الأفخاد واستجاباتيؼ، مسا يجعل الجرجات مدتخمرة مؽ عسميات 

خية وليدت ؾياسات فيديائية مباشخة. وليحا يجب عمى الباحثيؽ مخاعاة الإجخاءات تقجيخية وتفدي
العمسية التي يفخضيا مدتؾػ الؿياس السدتخجم، فلب يعاممؾا البيانات الفتخية عمى أنيا ندبية، ولا 
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يدتشتجؾا نتائج تقؾم عمى ندب أو مزاعفات عشجما يكؾن الرفخ السدتخجم صفخاً اصظلبحياً، 
 .ىحا إلى استشتاجات غيخ دؾيقة عمسياً إذ يؤدؼ 

وباخترار، يُعج السدتؾػ الشدبي قسة الؿياس مؽ حيث القؾة الإحرائية، لأنو يقجم بيانات 
كاممة قابمة لجسيع السعالجات الخياضية، ويتيح أعمى قجر مؽ التفديخ الكسي والتشبؤ. ولكشو يبقى 

دية الجؾيقة، بيشسا تغل معغؼ الؿياسات الشفدية تقخيباً حكخاً عمى العمؾم الظبيعية والؿياسات السا
والتخبؾية ضسؽ السدتؾػ الفتخؼ، ميسا بمغت جؾدتيا. وفي الؾقت نفدو، يداعج فيؼ خرائص 
السدتؾػ الشدبي الباحثيؽ في إدراك حجود مقاييديؼ، والتسييد بيؽ ما ىؾ مسكؽ إحرائياً وما 

 .حميل وجؾدة الاستشتاج العمسيىؾ غيخ مشاسب لظبيعة البيانات، مسا يعدز دقة الت

 ثالثا: مقاييذ الشدعة السخكدية

تعؾد الجحور التاريخية لسفيؾم مقاييذ الشدعة السخكدية إلى أواخخ القخن التاسع عذخ، 
الحؼ كان   1911)–1822فخانديذ جالتهن )وبذكل خاص إلى أعسال الباحث الإنجميدؼ 

التؾزيعات الإحرائية والتعبيخ عشيا في شكل مقاييذ مؽ أوائل العمساء الحيؽ حاولؾا فيؼ طبيعة 
محجدة تُمخّص خرائريا الأساسية. وقج ميجت دراساتو حؾل الؾراثة البذخية والاختلبفات 
الفخدية الظخيق نحؾ استخجام السؤشخات الكسية لتحجيج الشقاط التي تتسخكد حؾليا البيانات، وىؾ 

 .السخكدية برؾرتيا الحجيثةما شكّل حجخ الأساس لغيؾر مقاييذ الشدعة 

ويدتخجم الباحثؾن اليؾم عجدًا مؽ السقاييذ لؾصف ىحا التسخكد في البيانات، إلا أن 
 .الستهسط الحدابي، والهسيط، والسشهال :تبقى أكثخىا شيهعًا وانتذارًا

ويخجع تفزيل ىحه السقاييذ الثلبثة إلى قجرتيا عمى تقجيؼ ممخص دقيق عؽ مؾضع 
تؾزيع، مسا يداعج الباحث عمى فيؼ الاتجاه العام لمغاىخة السجروسة، وكذف البيانات في ال

 .طبيعة انتغاميا أو تذتتيا

فعشج دراسة أؼ عاىخة اجتساعية أو اقترادية أو تخبؾية، قج نلبحع أن ؾيؼ الغاىخة لا 
تتؾزع برؾرة عذؾائية بحتة، بل تسيل إلى التجسع حؾل ؾيسة معيشة، سؾاء كانت ىحه الؿيسة 

، حيث تعكذ "الشدعة السخكدية" اسؼمختفعة أو مشخفزة أو متؾسظة. ويُظمق عمى ىحا السيل 
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ىحه الؿيسة السخكدية الشقظة التي تتقارب حؾليا معغؼ السذاىجات. ومؽ ثؼّ، فإن مقاييذ الشدعة 
 .السخكدية ليدت مجخد أرقام، بل ىي مؤشخات تسثل خلبصة الدمؾك العام لمبيانات

تذيخ إلى مؾضع التؾازن داخل ” نقاط معيارية“أو ” ؾيؼ مثمى“اييذ بسثابة وتُعج ىحه السق
 :التؾزيع الإحرائي. فكل مؿياس مشيا يكذف جانبًا معيشًا مؽ التسخكد

 .يقجّم ترؾرًا عامًا لسجسؾع الؿيؼ مؾزعًا عمى عجدىا الستهسط الحدابي* 

يؽ، مسا يجعمو مقاومًا لمؿيؼ يحجد الؿيسة التي تذظخ البيانات إلى نرفيؽ متداوي الهسيط* 
 .الذاذة

 .يكذف عؽ أكثخ الؿيؼ شيؾعًا، وىؾ مؤشخ ميؼ عشج فيؼ التكخار ونسط الغيؾر السشهال* 

وبحلػ، فإن معخفة مؿياس الشدعة السخكدية السشاسب يُعج خظؾة مشيجية أساسية في تحميل 
ارنة السجسؾعات، وتفديخ البيانات، لأنو يؾفّخ مجخلًب لفيؼ طبيعة الغاىخة، ويُديِؼ في مق

الاختلبفات، ودعؼ اتخاذ القخارات السبشية عمى الأدلة. كسا أن ىحه السقاييذ تذكل الأساس 
الحؼ تُبشى عميو مقاييذ أخخػ مثل مقاييذ التذتت والانحخافات السعيارية، مسا يجعميا عشرخًا 

 .محؾريًا في أؼ دراسة إحرائية متكاممة

 : (Arithmetic Mean)الستهسط الحدابي  -1

أحج أىؼ مقاييذ الشدعة السخكدية وأوسعيا استعسالًا في الإحراء  يُعجّ الستؾسط الحدابي
التظبيقي والشغخؼ عمى حجّ سؾاء. وىؾ ؾيسة عجدية تسثّل الشقظة التي تتؾازن عشجىا البيانات 

ع ؾيؼ مجسؾعة البيانات حدابيًا، بحيث يسكؽ الشغخ إليو بؾصفو الؿيسة التي لؾ استُبجِلت بيا جسي
لَسا تغيّخ مجسؾعيا الكمي. ومؽ ىحا السشغؾر، يُعتبخ الستؾسط الحدابي مؿياسًا يدتخمص "ؾيسة 

 .نسؾذجية" مؽ بيؽ الؿيؼ العجيجة، ويسشح الباحث ممخرًا مكثفًا لظبيعة التؾزيع الإحرائي

عجدىا، سؾاء كانت ويُعخّف الستؾسط الحدابي بأنو الحاصل عمى قدسة مجسؾع الؿيؼ عمى 
ىحه الؿيؼ تسثل مجتسعًا كاملًب أو عيشة مدتخخجة مشو. وبالتالي فيؾ مؿياس يأخح بعيؽ الاعتبار 
جسيع الؿيؼ دون استثشاء، مسا يجعمو حداسًا لمتغيخات الجؾيقة في البيانات وأكثخ قجرة عمى 

 .التعبيخ عؽ الاتجاه العام مقارنة ببعض السقاييذ الأخخػ 
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ؾسط الحدابي بكؾنو السؿياس الحؼ يقمل مجسؾع مخبعات الانحخافات بيؽ الؿيؼ ويستاز الست
وبيؽ الشقظة السخكدية، وىؾ ما يسشحو خاصية رياضية فخيجة تجعمو أساسًا لمعجيج مؽ الأساليب 
الإحرائية الستقجمة مثل تحميل الانحجار، التبايؽ، والسخبعات الرغخػ. كسا أن خظيتو 

سيل الاستخجام في وصف الغؾاىخ وفي إجخاء السقارنات بيؽ  وخرائرو الجبخية تجعمو
 .مجسؾعات مختمفة مؽ البيانات

ويُدتخجم الستؾسط الحدابي عمى نظاق واسع في مختمف السجالات: كالعمؾم الاجتساعية، 
الاقتراد، التخبية، اليشجسة، الرحة، والبيانات الزخسة، لأنو يقجّم مؤشخًا بديظًا ومباشخًا عؽ 

الستغيخ السجروس، كستؾسط الجخل، ومتؾسط درجات الظلبب، ومتؾسط عجد ساعات مدتؾػ 
 .العسل، وغيخىا

غيخ أن أىسيتو الكبيخة لا تعشي أنو السؿياس الأمثل في كل الغخوف؛ إذ يتأثخ الستؾسط 
الحدابي بذجة بالؿيؼ الذاذة أو الانحخافات الكبيخة داخل البيانات، مسا قج يؤدؼ إلى تسثيل غيخ 

يق لمتؾزيع الحؿيقي. لحلػ يُشرح دائسًا باستخجامو مع مقاييذ إضاؼية مثل الؾسيط، والسشؾال، دق
 .والانحخاف السعيارؼ لمحرؾل عمى وصف متكامل ومؾضؾعي لمبيانات

وىكحا، فإن الستؾسط الحدابي ليذ مجخد عسمية حدابية بديظة، بل ىؾ مفيؾم إحرائي 
لجقة الخياضية، ويؤدؼ دورًا أساسيًا في فيؼ البيانات مخكدؼ يجسع بيؽ البداطة والفعالية وا

 .وتحميميا واستشتاج الاتجاىات العامة لمغؾاىخ السختمفة

 ولحداب الستؾسط الحدابي يسكؽ أن يكؾن حدب طخيقة عخض البيانات وىي كالآتي:

 الستهسط الحدابي في حالة البيانات غيخ السبهبة: -1-1

( نقؾم X1,X2……Xnولحداب متؾسط مجسؾعة مؽ الؿيؼ ) Xيخمد لو عادة بالخمد 
 أؼ أنو يشبغي تظبيق الريغة التالية:بحداب مجسؾعيا ونقدسو عمى عجدىا، 

X = 
  

 
 

             

 
 

 : مجسؾع الؿيؼ   حيث أن:

 Nعجد الؿيؼ : 
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 14-15-13-5-10-9-14-12: تحرل تمسيح عمى العلبمات التالية: مثال

 أحدب الستؾسط الحدابي لمتمسيح؟

   
                     

 
      

  في ججول تكخاري: السجسعةبيانات في حالة الالستهسط الحدابي  -1-2

 لحداب الستؾسط الحدابي مؽ ججول تكخارؼ نظبق السعادلة التالية:

X 
 (   )

  
 

 حيث أن:

 : الؿيسة السذاىجة 

 الؿيسةتكخار :  

 حجؼ العيشة أو مجسؾع التكخارات:   

لاعبي كخة القجم أراد مختص أن  10في دراسة لحداب عجد الأىجاف التي سجميا مثال: 
 يدحب متؾسط الأىجاف، فجسع البيانات التالية:

 مجسهع X 0 1 4 5 7 8عجد الأىجاف 

 10 1 2 4 1 1 1  التكخارات 

(   ) 0 1 4 20 14 8 47 

  
  

  
     

 4.7مؽ لاعبي كخة القجم ىؾ:  10متؾسط الأىجاف السدجمة مؽ قبل 

 فئات: ججول السبهبة في البيانات في حالة الالستهسط الحدابي  -1-3

 تبؾب البيانات في فئات ونظبق السعادلة التالية:كبيخ عجد البيانات  يكؾن عشجما 
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X 
 (    )

  
 

 حيث أن:

 : مخاكد الفئات  

 التكخار:  

 فخد في أحج مخاكد إعادة التخبية: 100يؾضح الججول التالي علبمات العجوانية لجػ مثال: 

 السجسهع 77-75 74-72 71-69 68-66 65-63 62-60 الفئات

 100 10 8 27 42 8 5  التكخارات 

   61 64 67 70 732 76 / 

(    ) 305 512 2814 1890 584 760 6865 

  
    

   
       

 68.65متؾسط العجوانية لجػ أفخاد مخكد إعادة التخبية ىؾ: 

 * خرائص الستهسط الحدابي:

 .يأخح جسيع الؿيؼ في الاعتبار -

 .الرغيخة أو الكبيخة لؿيؼ الستظخفةبا يتأثخ -

 .وأُضيف إلييا ثابت، فإن الستؾسط يتغيّخ بذكل مساثل ذا ضُخبت جسيع الؿيؼ في ثابتإ -

 .مجسؾع الانحخافات عشو يداوؼ صفخًا -

 .يسكؽ دمج متؾسظات السجسؾعات لاستخخاج الستؾسط الكمي -

 .صالح فقط لمبيانات الكسية -

 .يجخل في حدابات إحرائية كثيخة -
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 .قج يكؾن خارج نظاق البيانات -

 (Median): الهسيط  -2

بأنو الؿيسة التي تقع في الؾسيط ىؾ أحج السقاييذ الأساسية لمشدعة السخكدية، ويُعخ ف 
مشترف البيانات تسامًا بعج تختيبيا تختيبًا تراعجيًا أو تشازليًا، بحيث تقدؼ مجسؾعة السذاىجات 

نرف الؿيؼ يكؾن أقل مؽ الؾسيط، والشرف الآخخ أكبخ مشو.  :إلى نرفيؽ متداوييؽ عجديًا
ائي، ويعكذ الؾضع وىؾ بحلػ يسثّل الشقظة السحؾرية أو السؾقع الأوسط لمتؾزيع الإحر

 .الؾسظي الفعمي لمبيانات دون أن يتأثخ بجرجة تذتتيا أو بالؿيؼ الستظخفة

ويستاز الؾسيط بأنو مؿياس وصفي يعتسج عمى تختيب الؿيؼ بجلًا مؽ اعتسادىا الخقسي 
الكامل، مسا يجعمو مؿياسًا ثابتًا ومؾثؾقًا حتى في التؾزيعات غيخ السشتغسة أو ذات الالتؾاء 

ح. ففي حالات وجؾد ؾيؼ شاذة مختفعة ججًا أو مشخفزة ججًا، يبقى الؾسيط معبخًا عؽ الؾاض
الاتجاه الحؿيقي لمتجسع الخئيدي لمبيانات؛ وليحا يُعج الؾسيط مؿياسًا مشاسبًا ججًا لمستغيخات التي 

غيخ ، أو عشجما يكؾن الستؾسط الحدابي رتبيوتتدؼ بأنيا غيخ متساثمة، أو عشجما تكؾن البيانات 
 .مشاسب

% عمى 50كسا يسثل الؾسيط حجًا فاصلًب لمتؾزيع، تُقدؼ عشجه السداحة التخاكسية إلى 
% عمى اليسيؽ، مسا يجعمو مفيجًا في التحميل الإحرائي الحؼ يقؾم عمى دراسة 50اليدار و

ة مؾاقع الشقاط في التؾزيع، مثل التحميل التكخارؼ، والسشحشيات السمتؾية، وتحجيج مخاكد الكتم
 .الإحرائية

 الهسيط في حالة البيانات غيخ السبهبة: -2-1

ويتؼ حداب الؾسيط لسجسؾعة مؽ البيانات العجدية بذكل يجوؼّ،  Meنخمد لو بالخمد 
 :يجب اتّباع الخظؾات الآتية بالتختيب، وىي

تختيب الؿِيؼ مؽ الأصغخ إلى الأكبخ، أو مؽ الأكبخ إلى الأصغخ؛ أؼ يُسكؽ تختيبيا  -أ
 .تراعجيّاً أو تشازليّاً 

 .الؿيؼ بعج تختيبيا العجد الحؼ يتؾسّط ىحه الؾسيط ، فديكؾن فخديّاً عجّ الؿِيؼ، فإذا كان عجدىا  -ب
 .، حيشيا سيكؾن الؾسيط ىؾ الستؾسّط الحدابي لمعجدَيؽ الأوسظَيؽزوجيّاً  أما إذا كان عجد الؿيؼ

https://mkaleh.com/%D9%83%D9%8A%D9%81%D9%8A%D8%A9_%D8%AD%D8%B3%D8%A7%D8%A8_%D8%A7%D9%84%D9%85%D9%86%D9%88%D8%A7%D9%84
https://mkaleh.com/%D8%A7%D9%84%D8%A3%D8%B9%D8%AF%D8%A7%D8%AF_%D8%A7%D9%84%D8%A3%D9%88%D9%84%D9%8A%D8%A9
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 كيؽيّة معخفة تختيب الؾسيط بعج تختيب الؿيؼ، فتتؼّ كالآتي: أمّا

   :إذا كان عجد الؿيؼ فخديّاً؛ فختبة الؾسيط تكؾن بعج تختيب الؿيؼ ىي   

 
 

   أمّا إذا كان عجد الؿيؼ زوجيّاً، فإنّ الؾسيط ىؾ ناتج الستؾسّط الحدابي لمؿيستيؽ، ورتبة العجد
 الأول ىي: 

 
   ، بيشسا تكؾن رتبة العجد الثاني ىي: 

 
. 

إذا كانت الؿيؼ الآتية تُسثّل السبالغ التي إدّخخىا بعض الأطفال أثشاء فتخة الأعياد، وىي:  :1مثال
  (، أوجج الؿيسة التي تسثّل الؾسيط.100-0-50-63-12-23)

 :الحلّ 

 0 - 12 -23 - 50 – 63 - 70 - 100تُخت ب الؿيؼ بذكل تشازليّ: 

، وعميو فإنّ الؾسيط ىؾ الؿيسة التي يقع تختيبيا وسط فخدي؛ أؼ أنّ العجد 7عجد الؿيؼ يداوؼ 
 .ىحه الؿيؼ

 .يتؼّ إيجاد تختيب الؾسيط

   تختيب الؿيسة الؾسظى في حال كان عجد الؿيؼ فخديّاً يداوؼ 

 
 :، إذن

   تختيب الؾسيط= 

 
 4رتبة الؾسيط =   4 

 .50الؾسيط ىؾ الخابع؛ أؼ أنّ الؾسيط ىؾ الؿيسة وبشاءً عميو فإنّ تختيب 

 إذا كانت الؿيؼ الآتية: :2مثال

طالباً  12( تُسثّل علبمات 58-45-48-51-55-62-95-100-96-89-100-86) 
  في مادّة الخياضيّات، فجج الؾسيط ليحه العلبمات.

  :الحلّ 

 :تُخت ب الؿيؼ بذكل تراعجؼّ 

45 - 48 - 51 - 55 - 58 - 62 - 86 - 89 - 95 - 96 - 100 - 100   

، لحا فإنّ الؾسيط ىؾ الستؾسّط الحدابيّ لمعلبمتيؽ المتيؽ زوجي؛ وىؾ عجد 12عجد الؿيؼ يداوؼ 
 .تقعان في السشترف



- 43 - 
 

 .يتؼّ إيجاد تختيب الؿيستيؽ المتيؽ تقعان في الؾسط

 :تختيب الؿيسة الؾسظى الأولى ىؾ
 

 
 

12

2
 62؛ أؼ الختبة الدادسة وىي العلبمة 6 

 :أما تختيب الؿيسة الؾسظى الثانية فيؾ
   

 
 

12 2

2
 .86؛ أؼ الختبة الدابعة وىي العلبمة 7 

 .2(، وىؾ مجسؾع العلبمتيؽ مقدؾماً عمى العجد86، 62يتؼّ إيجاد الؾسط الحدابيّ لمؿيستيؽ )

     الؾسط الحدابي لمؿيستيؽ

 
.=Me 

 74الحدابيّ=الؾسط 

 Me=74إذن الؾسيط لعلبمات الظلبب ىؾ 

 الهسيط في حالة البيانات السبهبة في ججول فئات: -2-2

نحكخ بأنو في السعمؾمات السبؾبة لؼ تعج لجيشا ؾيؼ خام، إنسا ؾيؼ محؾلة لؼ نحتفع فييا  
خجم معادلة سؾاء بالحجيؽ الأعمى والأدنى الحؼ يقع بيشيسا مجسؾعة مؽ الؿيؼ، ليحا فإنشا ندت

 محؾلة لحداب الؾسيط بالشدبة لمسعمؾمات السبؾبة، والسعادلة ىي:

     [

 
 

    

 
]  ( ) 

 حيث أن:

 الحج الأدنى الفعمي لمفئة الؾسظية :   

 c+التكخار السجتسع الراعج لمفئة قبل الؾسظية : 

 التكخار الأصمي لمفئة الؾسظية:  

 1الحج الأدنى( + –طؾل الفئة = )الحج الأعمى : ( )
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 تحجيج الفئة الهسيظة

 :لتحجيج الفئة الؾسيظة يجب

 .(n) حداب السجسؾع الكمي لمتكخارات -

 حداب  -

 
 

 تحجيج الفئة التي يقع السقجار -

 
 .الستجسع الراعج أو الؿيسة الأكبخ مشيا مباشخةفي التكخار   

 لتكؽ درجات مجسؾعة مؽ الظمبة في مادة الإحراء مؾزعة في الججول كالتالي: مثال:

 
 

 الفئة الهسظية

 تحجيج الفئة الهسظية:
 

 
 

36

2
 18 

 18لأن التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ  [10-8]الفئة الؾسظية ىي 
       
     
      
  (   )      

 وبالتعؾيض في السعادلة:

     [

 
 

    

 
]  ( )      [

  
 

   

  
]   

            

 

 الحجود الفعمية       الفئات
[2-4] 7 7 [1.5-4.5] 
[5-7] 6 13 [4.5-7.5] 
[8-10] 10 23 [7.5-10.5] 
[11-13] 5 28 [10.5-13.5] 
[14-16] 4 32 [13.5-16.5] 
[17-19] 4 36 [16.5-19.5] 
 / / 36 السجسهع
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 * خرائص الهسيط:

 .ؾيسة وسظية تفرل البيانات إلى نرفيؽ متداوييؽ -

 .يعتسج عمى تختيب الؿيؼ وليذ عمى ؾيسيا الفعمية -

 .لؿيؼ الذاذةبا لا يتأثخ -

 .الختيبةيرمح لمبيانات  -

 .مشاسب لمتؾزيع غيخ الستساثل -

 .قج يكؾن تقجيخيًا وليذ دائسًا مؽ الؿيؼ الأصمية -

 تسثيل الهسيط بيانيا: -2-3

 لتسثيل الؾسيط بيانيا يجب إتباع الخظؾات التالية:

 استخخاج مخكد الفئة في حالة البيانات السبؾبة أو الجرجات في حالة البيانات غيخ السبؾبة. -

 استخخاج التكخار الستجسع الراعج.  -

 استخخاج التكخار الستجسع الشازل.  -

في السعمؼ الأفقي، والتكخار  Xأو الجرجة  Ciمخكد الفئة  بعج رسؼ السعمؼ يتؼ إدراج
 الستجسع الراعج والشازل في السحؾر العسؾدؼ، ثؼ يتؼ رسؼ السشحشييؽ في نفذ السعمؼ.

ولسعخفة الؾسيط مؽ خلبل الخسؼ البياني يتؼ إسقاط نقظة تقاطع مشحشى تكخار الستجسع 
السحؾر الأفقي فتكؾن نقظة الإسقاط ىي الراعج مع مشحشى تكخار الستجسع الشازل عمى 

 الؾسيط.

 مؽ خلبل البيانات التالية مثل الؾسيط بيانيا مثال:

 [91 - 86] [85 - 80] [79 - 74] [73 - 68] [67 - 62] [61 - 56] [55 - 50] الفئات
  9 4 6 13 9 5 4 
   52.5 58.5 64.5 70.5 76.5 82.5 88.5 
 c+ 9 13 19 32 41 46 50 
 c- 50 41 37 31 18 9 4 
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 :(Mode)السشهال  -3

ىؾ أحج مقاييذ الشدعة السخكدية السيسة في الإحراء، ويعخّف بأنو الؿيسة أو الؿيؼ التي 
فيؾ  .تتكخر في مجسؾعة البيانات أكثخ مؽ غيخىا، والتي تسثل الشسط الدائج أو الأكثخ شيؾعًا

ويؾضح الؿيسة التي يتخكد حؾليا أكبخ عجد مؽ يعكذ الاتجاه العام لمتجسع داخل البيانات، 
 .السذاىجات

يتسيد السشؾال عؽ السقاييذ الأخخػ لمشدعة السخكدية )الستؾسط الحدابي والؾسيط( بأنو 
يعتسج عمى تكخار الؿيؼ فقط، وليذ عمى مجسؾعيا أو تختيبيا. وليحا الدبب يسكؽ استخجامو مع 

، حيث يكؾن الستؾسط والؾسيط غيخ مشاسبيؽ في بعض ، وحتى الاسسيةالختيبةالبيانات الكسية، 
 .الحالات

 السشهال في حالة البيانات غيخ السبهبة:  -3-1

 وججت إذا لمسشؾال وحيجة ؾيسة تحجيج يتؼ الخام، لمبيانات بالشدبة، و Meنخمد لو بالخمد 
 يكؾن  أن يسكؽ كحلػ .العذؾائي لمستغيخ السختمفة الؿيؼ باقي مؽ أكثخ تكخرت واحجة ؾيسة

 جسيع بيؽ مؽ الأكثخ التكخار نفذ ليا واحجة ؾيسة مؽ أكثخ ىشاك كان إذا ؾيسة مؽ أكثخ لمسشؾال
 في فإنو السختمفة العذؾائي الستغيخ ؾيؼ مؽ ؾيسة أؼ تكخار عجم حال وفي .الستؾفخة التكخارات

 .العذؾائي الستغيخ ؾيؼ بيؽ مشؾال ىشالػ يكؾن  لا الحالة ىحه

 :كسا يمي خئيديةالحالات الثلبث اليسكؽ أن تحجث و 
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( أكثخ مؽ مخة فإن السشؾال ىؾ الؿيسة الأكثخ حجوثا، فسثلب أن X* إذا حجث أن تكخرت ؾيؼ )
، وذلػ لكؾنيا  Mo=13،15-14-13-13-13-12-12السشؾال في السلبحغات التالية: 

 تكخرت أكثخ مؽ أؼ ؾيسة.

نفذ التكخارات، وأن تكخارات كل مشيؼ ( X* إذا حجث أن تكخرت ؾيستان أو أكثخ مؽ ؾيؼ )
تفؾق باقي الؿيؼ، فإنشا يسكؽ أن نأخح الؿيؼ أنيا السشؾال، وتعتبخ ىحه السجسؾعة مؽ الؿيؼ أنيا 

  Mo=12و 14       14-14-14-13-12-12-12ثشائية السشؾال: 

السشؾال ( نفذ التكخار فإنشا في ىحه الحالة لا يسكششا حداب X* إذا حجث أن تكخرت كل ؾيؼ )
 في ىحه الحالة لا يؾجج مشؾال. 7-6-5-4-3-2-1فسثلب: 

 ستة ندأل كأنىحه الحالات يسكؽ أن تكؾن في حالة البيانات غيخ العجدية )الكيؽية( 
 :كالتالي إجابتيؼ تكؾن  فقج ليؼ، السفزمة الألؾان أؼ عؽ أشخاص

 ."الأزرق " المؾن  ىؾ الحالة ىحه في السشؾال ؼيكؾن  أزرق، أبيض، أزرق، أبيض، أصفخ، أزرق،

 السشهال في حالة البيانات السبهبة في ججول الفئات:  -3-2

، لا ندتظيع تحجيج السشؾال مباشخة مؽ الؿيؼ، لأن البيانات الفئاتعشج التعامل مع ججول 
 :تكؾن مقدسة إلى فئات وليذ ؾيسًا مفخدة. لحلػ نحجد ما يدسى

 .ججولالوىي الفئة ذات أكبخ تكخار في  الفئة السشهالية

 ليحا فإنشا ندتخجم معادلة لحداب السشؾال بالشدبة لمسعمؾمات السبؾبة، والسعادلة ىي:

     [
  

     
] ( ) 

 حيث أن:
 الحج الأدنى الفعمي لمفئة السشؾالية:   

 التكخار الدابق ليا. –: الفخق الأول = تكخار فئة السشؾال   
 التكخار اللبحق ليا. –الفخق الثاني = تكخار فئة السشؾال :   
 1الحج الأدنى( + –طؾل الفئة = )الحج الأعمى : ( )



- 48 - 
 

 لتكؽ أعسار مجسؾعة مؽ الظمبة مؾزعة في الججول كالتالي: مثال:

 
 

 

 الفئة السشهالية

 ليا الفئة صاحبة أكبخ تكخار [24-25]ىي الفئة تحجيج الفئة السشهالية: 
( )  2          23 5            14  11  4            14  4  11 

        [
 

    
]    

     [
 

  
]                      

 * خرائص السشهال:

 .الؿيسة الأكثخ تكخارًا في البيانات -

 .قج يكؾن وحيجًا أو ثشائي أو متعجد الؿيؼ -

 .يرمح لجسيع أنؾاع البيانات: كسية، رتبية، اسسية -

 .لؿيؼ الذاذةبا لا يتأثخ -

 .يعتسج فقط عمى التكخار -

 .إذا كانت جسيع الؿيؼ متداوية التكخارقج لا يؾجج  -

 .يسثل الحروة أو الشسط الدائج في التؾزيع -

 

 الحجود الفعمية   الفئات
[19-18] 7 [19.5-17.5] 
[21-20] 6 [21.5-19.5] 
[23-22] 10 [23.5-21.5] 
[25-24] 14 [25.5-23.5] 
[27-26] 4 [27.5-25.5] 
[29-28] 4 [29.5-27.5] 
 / 36 السجسهع
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 تسثيل السشهال بيانيا: -3-3

 لتسثيل السشؾال بيانيا يجب إتباع الخظؾات التالية:

 استخخاج الحجود الفعمية لمفئات -

 رسؼ السعمؼ -

في السعمؼ الأفقي، والتكخارات في السحؾر  بعج رسؼ السعمؼ يتؼ إدراج الحجود الفعمية
 العسؾدؼ، ثؼ يتؼ السجرج التكخارؼ.

ولسعخفة السشؾال مؽ خلبل الخسؼ البياني يتؼ اختيار الفئة السشؾالية )التي تحسل أكبخ تكخار 
= أكبخ عسؾد( يتؼ تؾصيل خط أول مؽ نياية الفئة قبل السشؾالية إلى نياية الفئة السشؾالية، وخط 

ؽ بجاية الفئة السشؾالية إلى بجاية الفئة بعج السشؾالية، واسقاط نقظة تقاطع الخظيؽ عمى ثاني م
 السحؾر الأفقي فتكؾن نقظة الإسقاط ىي السشؾال.

 مؽ خلبل البيانات التالية مثل السشؾال بيانيامثال: 

 الحجود الفعمية   الفئات
[50 - 55] 9 [49.5 – 55.5] 
[56 - 61] 4 [55.5 – 61.5] 
[62 - 67] 6 [61.5 – 67.5] 
[68 - 73] 13 [67.5 – 72.5] 
[74 - 79] 9 [73.5 – 79.5] 
[80 - 85] 5 [78.5 – 85.5] 
[86 - 91] 4 [85.5 – 91.5] 

 / 50 السجسهع
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 :(Percentiles) اتيالسئيش -4

أىسيتيا مؽ ات مؽ أبخز مقاييذ السؾضع في الإحراء الؾصفي، وتكتدب يتُعجّ السئيش
قجرتيا عمى تقجيؼ وصف دقيق لمتؾزيع الإحرائي مؽ خلبل تحجيج مؾاقع الؿيؼ ضسؽ العيشة أو 
السجتسع الإحرائي. ويقؾم مفيؾم السئيشيات عمى تقديؼ مجسؾعة البيانات السختّبة إلى مئة جدء 

ؾيسة متداوية، بحيث يسثل كل مئيؽ ندبة مئؾية محجدة مؽ البيانات تقع عشجىا أو دونيا 
مؽ مفخدات البيانات، وىؾ ما يجعل   %kالؿيسة التي يقع قبميا  k معيشة. وبحلػ، يسثّل السئيؽ

 .ىحه السقاييذ أداة تحميمية دؾيقة في دراسة التفاوت الجاخمي والتغيّخ داخل التؾزيعات الإحرائية

اصة في يأتي استخجام السئيشيات استجابة لمحاجة إلى فيؼ أكثخ عسقًا لسؾاقع الؿيؼ، خ
الحالات التي لا يكؾن فييا الاعتساد عمى مقاييذ الشدعة السخكدية كالستؾسط الحدابي أو 

لكشو لا يسشح رؤية (P50)  الؾسيط كاؼيًا لتفديخ البيانات. فالؾسيط مثلًب يسثّل السئيؽ الخسديؽ
دًا أكثخ كاممة عؽ انتذار البيانات في بؿية أجداء التؾزيع. ومؽ ىشا، تسثل السئيشيات امتجا

، مسا يتيح P99 إلى P1 تفريلًب لمؾسيط، إذ تؾفخ ؾيسًا تحجد مؾاقع متعجدة عبخ التؾزيع تستج مؽ
 .فيساً أدق لدمؾك البيانات وتؾزّعيا

ويكتدب ىحا الشؾع مؽ السقاييذ أىسية خاصة في السجالات التي تعتسج عمى تختيب 
ة(، والظب )مقارنة السؤشخات الحيؾية الأفخاد أو ترشيفيؼ، مثل التخبية )تحميل نتائج الظمب

بالشدبة لسعاييخ الدكان(، والاقتراد )ؾياس تجرجات الجخل والثخوة(، وعمؼ الاجتساع والبيانات 
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الزخسة. كسا تُدتخجم السئيشيات في الكذف عؽ الؿيؼ الستظخفة، ودراسة شكل التؾزيع، وتحجيج 
 .مدتؾيات الأداء السختمفة داخل السجتسع الإحرائي

نّ الؿيسة العمسية لمسئيشات لا تكسؽ فقط في تحجيج السؾاقع الشدبية لمؿيؼ، بل أيزًا في إ
قجرتيا عمى تؾفيخ مؿياس وصفي دقيق يديّل عسميات السقارنة بيؽ الأفخاد والسجسؾعات. فبجلًا 
 مؽ مقارنة الؿيؼ بذكل مباشخ، يسكؽ تحجيج مؾقع كل ؾيسة داخل التؾزيع، مسا يتيح تحميلًب أكثخ

مؾضؾعية وحيادية، ويقمّل مؽ تأثيخ الؿيؼ الذاذة مقارنة بالسقاييذ الحدّاسة مثل الستؾسط 
 .الحدابي

كسا أن السئيشيات تذكّل الإطار العام لسقاييذ أخخػ مثل الخبيعيات والعذيخيات، حيث 
          وكحلػ العذيخيات( P25 ،P50 ،P75) تُعجّ الخبيعيات حالات خاصة مؽ السئيشيات

(P90.... P20 ،P10 ) ومؽ ثؼّ فإنّ فيؼ السئيشيات يُعجّ خظؾة أساسية لفيؼ مجسؾعة واسعة مؽ
 .الأدوات الإحرائية السعتسجة في التحميل الؾصفي

وبحلػ، تسثّل السئيشيات مؿياسًا محؾريًا يخبط بيؽ مفاـيؼ السؾضع والتذتت، وتُعجّ وسيمة 
تؾزيع إحرائي، مسا يجعميا عشرخًا أساسيًا لا غشى عشو تحميمية دؾيقة لفيؼ البشية الجاخمية لأؼ 

 .في البحؾث الكسية السعاصخة

 في حالة البيانات غيخ السبهبة: السئيشيات -3-1

 يجب إتباع الخظؾات التالية: في حالة البيانات غيخ السبؾبة السئيشياتلحداب 

 نختب الؿيؼ تختيبا تراعجيا )مؽ أصغخ ؾيسة إلى أكبخ ؾيسة( -أ

(   ) باستخجام السعادلة التالية:     Kتحجيج رتبة السئيؽ  -ب

   
=Pk  حيثK .رقؼ السئيؽ 

 ىي الؿيسة التي تقابل رتبة السئيؽ. Kؾيسة السئيؽ  -ج

 PKإذا كان السئيؽ يقع بيؽ رتبتيؽ )الختبة تكؾن عجداً عذخياً( فإنو فيتؼ حداب السئيؽ  -د
 بالسعادلة التالية: 

PK + [قيسة الختبة الأولى( –الجدء العذخي لمختبة)قيسة الختبة الثانية ]= قيسة الختبة الأولى 

 . P1 ،P2أحدب  25-23-18-17-10-28-21-12-15 إليػ البيانات التالية:مثال: 
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  28 -25 -23 -21 -18 -17 -15 -12 -10نختب الؿيؼ تراعجيا:  -

(   )  = P70  :2.5وP25 إيجاد رتبة السئيؽ  -

   
=P25      7 =  (   )

   
=P70 

 .ةيقع بيؽ الختبتيؽ الثانية والثالث P25السئيؽ  -

P4=13.5   P25= 12+ [0.5*(15-12)] = 13.5 

 P70=23يقع في الختبة الدابعة.   أذن فيؾ                         P70السئيؽ  -

 في حالة البيانات السجسعة في ججول تكخاري: السئيشيات -3-2

 السجسعة في ججول تكخارؼ يجب إتباع الخظؾات التالية:في حالة البيانات لحداب السئيشيات 

 (.+c نقؾم بحداب التكخار الستجسع الراعج ) -أ

   باستخجام السعادلة التالية:     Kتحجيج رتبة السئيؽ  -ب

   
=Pk  حيثK .رقؼ السئيشي 

نحجد الحج الأدنى الفعمي لمؿيسة السئيشية التي تقع فييا رتبة السئيؽ في التكخار الستجسع  -ج
 مؽ الؿيسة السئيشية. 0.5الراعج أو الأكبخ مشو مباشخة، وذلػ بظخح 

 السعادلة التالية:  مباستخجا Kحداب ؾيسة السئيؽ الحؼ رتبتو  -د

PK   *
   

   
      

  
+ 

 حيث أن:

A الأدنى الفعمي لمؿيسة السئيشية.: الحج 

 : التكخار الستجسع الراعج لمؿيسة قبل السئيشية.   

 : التكخار الأصمي لمؿيسة السئيشية.  

 P18: إليػ البيانات التالية: أحدب السئيؽ الثامؽ عذخ مثال
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 الكيسة السئيشية    

 
 

 
(  )  =  8.28      تحجيج رتبة السئيؽ الثامؽ عذخ: -

   
=P18 

 17وىي الؿيسة  9إذن فالؿيسة السئيشية تقع مقابل التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ 

 A= 17-0.5 =16.5الحج الأدنى الفعمي لمؿيسة السئيشية:                                -

 :P18حداب ؾيسة السئيؽ الثامؽ عذخ  -

  pK   *
   

   
      

  
+ 

p18= 16 5  *
      

 
+ = 16.5+(0.82) =17.32 

p18= 17.32 

 .السئيشيةيجب أن يكؾن السئيشي يشتسي لمحجود الفعمية لمؿيسة ملاحغة: 

 في حالة البيانات السبهبة في ججول الفئات: السئيشيات -3-3

 في ججول الفئات يجب إتباع الخظؾات التالية: في حالة البيانات السبؾبةلحداب السئيشيات 

 (.+c نقؾم بحداب التكخار الستجسع الراعج ) -أ

 استخخاج الحجود الفعمية لمفئات. -ب

     باستخجام السعادلة التالية:   Kتحجيج رتبة السئيؽ  -ج

   
=Pk  حيثK .رقؼ السئيؽ 

    التكخار الستجسع الراعج   التكخار  Xالجرجة 
12 5 5 
17 4 9 
19 12 21 
21 8 29 
25 11 40 
29 6 46 
 / 46 مج
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تحجيج الفئة السئيشية: وىي الفئة التي يشتسي إلييا رتبة السئيؽ في التكخار الستجسع الراعج أو  -د
 الأكبخ مشو مباشخة.

 السعادلة التالية:  مباستخجا Kحداب ؾيسة السئيؽ الحؼ رتبتو  -د

pK   *
   

   
      

  
+    

 حيث أن: 

A.الحج الأدنى الفعمي لمفئة السئيشية : 

 : التكخار الستجسع الراعج لمفئة قبل السئيشية.   

 : التكخار الأصمي لمفئة السئيشية.  

L1الحج الأدنى( + –: )الحج الأعمى : طؾل الفئة 

 P66إليػ البيانات التالية: أحدب السئيؽ الدادس والدتؾن  مثال:

 [19 - 17] [16 - 14] [13 - 11] [10 - 8] [7 - 5] الفئات
 4 8 10 5 3  التكخارات 
    3 8 18 26 30 

 [19.5 – 16.5] [16.5 – 13.5] [13.5 – 10.5] [10.5 – 7.5] [7.5 – 4.5] الحجود الفعمية

(  )  =  19.8 تحجيج رتبة السئيؽ الدادس والدتؾن: -

   
=P66        السئيشيةالفئة           

 19.8إذن فإن الفئة الخبيعية ىي التي تقع مقابل التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ 
 .[16 - 14] وىي الفئة

*   P6                :PK الدادس والدتؾن حداب ؾيسة الخبيع  -
   

   
      

  
+    

P6 13 5  *
        

 
+  3  13 5  (1 23)  3  13 5  1 69 

  P6 14.19 
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 تسثيل السئيشيات بيانيا: -1-4

 بيانيا نتبع الخظؾات التالية:السئيشيات لإيجاد 

 (.+c نقؾم بحداب التكخار الستجسع الراعج ) -أ

نقؾم بخسؼ السحؾريؽ الأفقي والعسؾدؼ، حيث أن السحؾر الأفقي يسثل الحج الأعمى لمفئة  -ب
التكخارؼ(، والسحؾر العسؾدؼ يسثل التكخار )في حالة الفئات( أو الجرجة )في حالة الججول 

 الستجسع الراعج.

 نقؾم بتؾصيل كل فئة أو الجرجة بالتكخار الستجسع الراعج السقابل ليا. -د

   بالسعادلة التالية:  Kتحجيج مؾقع رتبة السئيؽ  -ه

   
=pk  في السحؾر العسؾدؼ )التكخار

 الستجسع الراعج(، ثؼ ندقظو عمى السحؾر الأفقي )الفئة أو الجرجة(.

 الشقظة التي تكؾن نتيجة الاسقاط ىي ؾيسة السئيؽ. -و

 P85: إليػ البيانات التالية: مثل بيانيا السئيؽ الخسذ وثسانؾن مثال

 [11 - 10] [9 - 8] [7 - 6] [5 - 4] [3 - 2] الفئات
 3 6 9 4 5  التكخارات 
    5 9 18 24 27 

(  )  = 22.95نحجد مؾقع رتبة السئيؽ الخامذ وثسانؾن:                -

   
 =   

   
=Pk 
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 * خرائص السئيشيات: 

 .السئيشات تعبّخ عؽ مؾقع ندبي وليذ عؽ متؾسط -

 .السئيشات ليدت بالزخورة ؾيسًا مؾجؾدة فعميًا في البيانات -

 .يسكؽ أن تكؾن السئيشات أعجادًا غيخ صحيحة عشج استخجام الريغ الحدابية -

 (.السئيشات غالبًا تكؾن حدّاسة لمتغيّخ في الأطخاف )مثل أكبخ ؾيسة أو أصغخ ؾيسة -

 .كل مئيؽ يدداد كمسا زادت البيانات -

 .الفجؾة بيؽ السئيشات يسكؽ استخجاميا لؿياس درجة تذتت البيانات -

 .في كؾنيا مقاييذ مؾقع ندبي توالعذيخيايشات تذتخك مع الخبيعيات السئ -
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 رابعا: مقاييذ التذتت:

تُعجّ مقاييذ التذتت مؽ العشاصخ الأساسية في التحميل الإحرائي، إذ تُدتخجم 
لاستكسال الرؾرة التي تقجّميا الججاول والخسؾم البيانية ومقاييذ الشدعة السخكدية حؾل طبيعة 
البيانات السجروسة. فبيشسا تبيّؽ لشا مقاييذ الشدعة السخكدية الاتجاه العام لمؿيؼ وتحجد نقظة 
تخكدىا، فإنيا لا تكذف عؽ مجػ تباعج ىحه الؿيؼ أو تقاربيا مؽ بعزيا البعض. ىشا تبخز 
أىسية مقاييذ التذتت التي تيجف إلى ؾياس مقجار انتذار البيانات وتحجيج مدتؾػ التجانذ أو 

 .التبايؽ داخل التؾزيع الإحرائي

ويُقرج بالتذتت مجػ ابتعاد ؾيؼ الغاىخة عؽ ؾيستيا السخكدية أو عؽ بعزيا البعض، 
مسا يداعج في فيؼ درجة الاستقخار داخل البيانات وكذف الؿيؼ الذاذة أو الستظخفة. كسا تتيح 

تتذابو مجسؾعتان في  ىحه السقاييذ إمكانية السقارنة الجؾيقة بيؽ مجسؾعات مختمفة، إذ قج
 .الستؾسط الحدابي ولكشيسا تختمفان تسامًا في مدتؾػ التذتت، وبالتالي تختمف طبيعة بياناتيسا

وتشقدؼ مقاييذ التذتت إلى فئتيؽ رئيديتيؽ: فئة لا تعتسج في حدابيا عمى الستؾسط 
مى متؾسط الحدابي وإنسا تقارن الؿيؼ بعزيا ببعض، مثل السجػ والخبيعيات، وفئة تعتسج ع

الؿيؼ وتؿيذ انحخاف كل ؾيسة عؽ ىحا الستؾسط، مثل التبايؽ والانحخاف السعيارؼ. ومؽ خلبل 
ىحه الأدوات، يدتظيع الباحث تقجيؼ وصف متكامل لمبيانات، يجسع بيؽ مخكدىا وامتجادىا، بسا 

 .يعدز دقة التحميل وجؾدة الشتائج الإحرائية

 :(Range)السجى  -1

مقاييذ التذتت السدتخجمة في الإحراء، ويُعبّخ عؽ الامتجاد الكمّي ىؾ أحج أبدط وأقجم 
لمؿيؼ داخل مجسؾعة البيانات مؽ خلبل التخكيد عمى طخفي التؾزيع، أؼ أكبخ ؾيسة وأصغخ 
ؾيسة. ويُعخ ف السجػ بأنو الفخق العجدؼ بيؽ الؿيسة العغسى والؿيسة الرغخػ في العيّشة أو 

  الرغخػ  الؿيسة −العغسى ؿيسةال =لسجػا :السجتسع الإحرائي

ويسثل السجػ تقجيخًا أوليًا لسجػ انتذار البيانات، فيؾ يحجّد الإطار العام الحؼ تقع ضسشو 
ؾيؼ الغاىخة، ويُغيخ نظاق التغيّخ في أبدط صؾرة مسكشة. وعمى الخغؼ مؽ بداطتو، فإنو يؾفخ 

 .لتحميل البياناتمعمؾمات ميسة حؾل طبيعة التؾزيع، خاصة في السخاحل الأولية 
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 السجى في حالة البيانات غيخ السبهبة: -1-1

 ، ويتؼ حدابو في حالة البيانات غيخ السبؾبة بالسعادلة التالية:Rيخمد لمسجػ بالخمد 
R= XMax – XMin  

 : إذا قدسشا مثلب علبمات فؾجيؽ مؽ الظمبة02مثال
 10-8-9-11-5-4-6-7الفؾج الأول: 
 8-10-13-17-9-5-6-8الفؾج الثاني: 

  =7R1= 4-11مجػ الفؾج الأول: 
  =12R2=5-17مجػ الفؾج الثاني: 

 في ىحه السقارنة يتزح أن أفخاد الفؾج الثاني أكثخ تذتتا مؽ أفخاد الفؾج الأول.
 السجى في حالة البيانات السبهبة في ججول الفئات: -1-2

مػ الؿيؼ تلا نس مجسّعة في فئاتعشج التعامل مع بيانات فالامتجاد الكمّي لمؿيؼ. السجػ  يؿيذ
 :ويتؼ حدابو كالآتيالفخدية الجؾيقة، لحا ندتخجم حجود الفئات لتقجيخ السجػ. 

 الأولى( الفعمي لمفئة الأدنى الحج) −لمفئة الأخيخة( الفعمي السجى = )الحج الأعمى 
R= Ub – Lb 

 : أحدب السجػ لمبيانات التالية:مثال

 [29 - 25] [24 - 20] [19 - 15] [14 - 10] [9 - 5] الفئات
 3 2 8 5 4  التكخارات 

 [29.5 – 24.5] [24.5 – 19.5] [19.5 – 14.5] [14.5 – 9.5] [9.5 – 4.5] الحجود الفعمية

 R= Ub – Lb حداب السجػ:                 

Ub = 29.5: الحج الأعمى الفعمي لمفئة الأخيخة 

Lb4.5الفعمي لمفئة الأولى =  : الحج الأدنى 

R= 29.5 – 4.5 = 25 
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 * خرائص السجى:

 .يعتسج فقط عمى أكبخ ؾيسة وأصغخ ؾيسة في البيانات -

 .سيل وسخيع الحداب -

 .شجيج الحداسية لمؿيؼ الستظخفة -

 .لا يعكذ التؾزيع الجاخمي لمبيانات لأنو لا يدتخجم جسيع الؿيؼ -

 .السجال الحؼ تقع ضسشو البياناتيعبّخ عؽ الامتجاد الكمي أو  -

 .يكؾن تقجيخيًا في حالة البيانات السبؾبة -

 .يداوؼ صفخًا إذا كانت الؿيؼ متظابقة تسامًا -

 .ليذ مؿياسًا قؾيًا لأنو يتأثخ كثيخًا بالؿيؼ الذاذة -

 (:Standard Deviationالانحخاف السعياري ) -2

، أحج السقاييذ الإحرائية الأساسية Sيُعجّ الانحخاف السعيارؼ، الحؼ يُخمد لو بالخمد 
السدتخجمة في دراسة التذتت داخل التؾزيعات الإحرائية. ويكتدب ىحا السؿياس أىسيتو مؽ 
كؾنو يعتسج عمى الفخوق الفخدية بيؽ كل مذاىجة عمى حجة والستؾسط الحدابي لسجسؾعة 

 .مو يقجم تؾصيفًا دؾيقًا لسجػ تباعج الؿيؼ عؽ مخكدىا العجدؼالبيانات، مسا يجع

وتشبع قؾة الانحخاف السعيارؼ مؽ اعتساده عمى جسيع ؾيؼ العيشة دون استثشاء، الأمخ الحؼ 
يجعمو أكثخ شسؾلًا ومؾضؾعية مقارنة ببعض مقاييذ التذتت البديظة التي تدتشج إلى عجد 

بحداب الانحخافات لكل ؾيسة عؽ متؾسظيا الحدابي،  محجود مؽ الؿيؼ. إذ يقؾم ىحا السؿياس
ثؼ معالجة ىحه الانحخافات بظخيقة مشيجية تزسؽ عجم إلغاء الفخوق بعزيا بعزًا، ما يدسح 

 .بتقجيخ واقعي لسقجار التبايؽ داخل البيانات

ويُشغخ إلى الانحخاف السعيارؼ باعتباره أحج أدق السقاييذ التي تُدتخجم في تقييؼ تذتت 
غاىخة الإحرائية، نغخًا لأنو يعكذ طبيعة تؾزيع الؿيؼ حؾل الستؾسط الحدابي، ويُسكؽ مؽ ال

خلبلو استشتاج درجة التجانذ أو الاختلبف بيؽ السذاىجات. وتجعمو ىحه الخرائص مكؾنًا 
أساسيًا في التحميل الإحرائي الحجيث، إذ يُعتسج عميو في مختمف السجالات العمسية والتظبيؿية، 
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ؾم الاجتساعية والاقترادية والظبية، في سبيل فيؼ بشية البيانات واتخاذ القخارات السبشية كالعم
 .عمى أسذ مؾضؾعية

 الانحخاف السعياري في حالة البيانات غيخ السبهبة: -2-1

يُدتخجم الانحخاف السعيارؼ لؿياس مجػ تباعج ؾيؼ البيانات غيخ السبؾبة عؽ متؾسظيا 
، تكؾن البيانات معظاة عمى شكل ؾيؼ فخدية غيخ مُجس عة في فئات، الحدابي. وفي ىحه الحالة

 .مسا يدسح بحداب الانحخاف السعيارؼ مباشخة وبرؾرة دؾيقة لأن جسيع الؿيؼ الأصمية متاحة

 ويتؼ حدابو بالسعادلات التالية:

√                      السعادلة الأولى
 (   ) 

   
 

√   -60-            السعادلة الثانية 
     (  ) 

 (   )
 

 مثال: أحدب الانحخاف السعيارؼ لجرجات مجسؾعة مؽ تلبميح السخحمة الابتجائية في الامتحان: 

N 1 2 3 4 5 6 7 مج 
X 1 3 4 6 8 5 9 36 

 أولا استخجام السعادلة الأولى:

 حداب الستؾسط الحدابي  -

X = 
  

 
  

36

7
 5 14 

N 1 2 3 4 5 6 7 مج 
X 1 3 4 6 8 5 9 36 

(X – X) -4.14 -2.14 -1.14 0.86 2.86 -0.14 3.86 0 
(X – X)2 17.14 4.58 1.3 0.74 8.18 0.02 14.9 46.86 

  √
 (   ) 

   
  √

46 86

6
 √7 81  2 79 
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 ثانيا استعسال السعادلة الثانية

N 1 2 3 4 5 6 7 مج 
X 1 3 4 6 8 5 9 36 
X

2 1 9 16 36 64 25 81 232 

  √
     (  ) 

 (   )
 √

7(232)   (36) 

7(7  1)
 √

1624  1296

42

 √
328

42
 √7 81  2 79 

 الانحخاف السعياري في حالة البيانات السبهبة في ججول الفئات: -2-2

عشج التعامل مع البيانات السبؾبة، تكؾن الؿيؼ الأصمية قج جُسعت في فئات مع تحجيج 
فئة. وبدبب عجم تؾفخ الؿيؼ الفخدية كاممة، يتؼ الاعتساد  حجود الفئات والتكخارات السختبظة بكل

 .عمى مخاكد الفئات بؾصفيا مسثلًب تقخيبيًا لؿيؼ الفئة عشج حداب الانحخاف السعيارؼ 

ويُدتخجم الانحخاف السعيارؼ ىشا لؿياس مجػ انتذار البيانات داخل ىحه الفئات حؾل 
دقة لكؾنو يأخح في الاعتبار التكخارات ومقجار متؾسظيا الحدابي، وىؾ يُعَجّ مؽ أكثخ السقاييذ 

 .انحخاف كل مخكد عؽ الستؾسط

 ولحداب الانحخاف السعيارؼ في حالة الفئات يتؼ استخجام السعادلات التالية:

√  السعادلة الأولى                             
  (     )  (     ) 

  (    )
 

√  السعادلة الثانية                                          
  (    ) 

    
 

 : أحدب الانحخاف السعيارؼ لمبيانات التالية:مثال

 [39 - 35] [34 - 30] [29 - 25] [24 - 20] [19 - 15] الفئات
 2 5 10 8 3  التكخارات 



- 62 - 
 

 لحداب الانحخاف السعيارؼ يجب استخخاج مخاكد الفئات 

 مج [39 - 35] [34 - 30] [29 - 25] [24 - 20] [19 - 15] الفئات
  3 8 10 5 2 28 
Ci 17 22 27 32 37 / 
Ci2 289 484 729 1024 1369 / 

(    ) 51 176 270 160 74 731 
(     ) 867 3872 7290 5120 2738 19887 

√   حداب الانحخاف السعيارؼ  
  (     )  (     )

 

  (    )
= √  (     ) (   ) 

  (    )
 

√
             

   
 √

     

   
  √     =5.45 

 الحل بالسعادلة الثانية: بحداب الستؾسط الحدابي

 مج [39 - 35] [34 - 30] [29 - 25] [24 - 20] [19 - 15] الفئات
  3 8 10 5 2 28 
Ci 17 22 27 32 37 / 

(    ) 51 176 270 160 74 731 
(    ) -9.11 -4.11 0.89 5.89 10.89 4.45 
(    )2 82.99 16.89 0.79 34.69 118.59  

  (    )2
 249 135.1 7.92 173.5 237.18 802.68 

 Xحداب الستؾسط الحدابي                  
 (    )

  
=

   

  
=26.11  

√=    67 28√=   5.35   حداب الانحخاف السعيارؼ 
      

    
   =  √

  (    ) 
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 * خرائص الانحخاف السعياري:

بالسقاييذ عتسج عمى جسيع ؾيؼ البيانات، مسا يجعمو مؿياسًا شاملًب ودؾيقًا لمتذتت مقارنة ي -
 .التي تعتسج عمى جدء محجود مؽ الؿيؼ

لا يسكؽ أن يكؾن سالبًا، إذ يتؼ حدابو مؽ خلبل جحر متؾسط مخبعات الانحخافات، وبالتالي  -
 .تكؾن ؾيستو دائسًا صفخًا أو مؾجبة

تكؾن ؾيستو صفخًا فقط عشجما تكؾن جسيع الؿيؼ في العيشة أو السجتسع متظابقة تسامًا ولا يؾجج  -
 .تبايؽ بيشيا أؼ

يدداد الانحخاف السعيارؼ بديادة التذتت؛ فكمسا ابتعجت الؿيؼ عؽ الستؾسط الحدابي ارتفعت  -
 .ؾيستو، والعكذ صحيح

يتأثخ بالؿيؼ الستظخفة بذكل ممحؾظ، لأنو يعتسج عمى مخبعات الانحخافات، مسا يزخؼ أثخ  -
 .الؿيؼ الكبيخة ججًا أو الرغيخة ججًا

يًا عشج التحميل الإحرائي، ويُدتخجم في العجيج مؽ التظبيقات مثل الانحجار، يُعج مؿياسًا قؾ  -
 .والاحتسالات، والاختبارات الإحرائية، نغخًا لخرائرو الخياضية الستقجمة

يدتخجم بذكل واسع في تقييؼ درجة التجانذ داخل البيانات، إذ تعكذ ؾيستو السشخفزة  -
 .لؿيؼدرجة عالية مؽ التقارب والتشاغؼ بيؽ ا

يعج أكثخ ملبءمة لمتؾزيعات الستساثمة، حيث يعظي تسثيلًب أفزل لتذتت البيانات مقارنة  -
 .ببعض التؾزيعات السمتؾية بذجة

 .يختبط مباشخة بالتبايؽ، إذ يُعج الانحخاف السعيارؼ الجحر التخبيعي لمتبايؽ -

 : (Variance) التباين  -3

واحجًا مؽ أىؼ السقاييذ الإحرائية  ،Var(X)أو   S²يُعجّ التبايؽ، ويُخمد لو عادة بالخمد
السدتخجمة لؿياس درجة التذتت داخل مجسؾعة مؽ البيانات. ويعتسج ىحا السؿياس عمى دراسة 
الفخوق بيؽ كل مذاىجة في العيشة والستؾسط الحدابي لتمػ السذاىجات، بحيث يُعبّخ عؽ مجػ 

ايؽ عمى نظاق واسع في التحميل الإحرائي لأنو ابتعاد الؿيؼ عؽ مخكدىا العجدؼ. ويُدتخجم التب
 .يؾفخ تقجيخًا كسيًا لسجػ انتذار البيانات وتبايشيا
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ويدتشج مفيؾم التبايؽ في العادة إلى العيشة السأخؾذة مؽ السجتسع الإحرائي، وليذ إلى 
مجتسع الجراسة بأكسمو، وذلػ بيجف إجخاء التحميل واستخلبص الشتائج بظخيقة عسمية 

دية. ويتؼ حدابو مؽ خلبل إيجاد متؾسط مخبعات الانحخافات لكل ؾيسة عؽ الستؾسط واقترا
الحدابي، الأمخ الحؼ يجعمو مؿياسًا قادرًا عمى الكذف عؽ مقجار الاختلبف بيؽ الؿيؼ ميسا 

 .كانت صغيخة أو كبيخة، لأن عسمية التخبيع تُعظي وزنًا أكبخ لمفخوق الكبيخة

يُبشى عميو حداب الانحخاف السعيارؼ، إذ يسثل الأخيخ الجحر  ويُعجّ التبايؽ الأساس الحؼ
التخبيعي لمتبايؽ. ومؽ ثؼ فإن فيؼ التبايؽ يُعج خظؾة جؾىخية في دراسة التذتت، وتحميل 
التؾزيعات الإحرائية، وتقجيخ دقة السقاييذ، واستخجاميا في الاستجلال الإحرائي والشساذج 

 .الإحرائية السختمفة

 في حالة البيانات غيخ السبهبة:التباين  -3-1

يُدتخجم التبايؽ في البيانات غيخ السبؾبة باعتباره الأساس في حداب الانحخاف السعيارؼ، 
وفي تحميل جؾدة البيانات، وفي مقارنة التذتت بيؽ مجسؾعات مختمفة. كسا أنّو لا يفتخض أؼ 

حرائية التي تعتسج عمى شكل محجد لتؾزيع الؿيؼ، مسا يجعمو مشاسبًا لسعغؼ التظبيقات الإ
 .البيانات الخام قبل تجسيعيا

 ويتؼ حدابو بالسعادلات التالية:

   السعادلة الأولى                    
 (   ) 

   
 

    -64- السعادلة الثانية            
     (  ) 

 (   )
 

 مثال: أحدب التبايؽ لجرجات مجسؾعة مؽ تلبميح السخحمة الستؾسظة في الامتحان: 

N 1 2 3 4 5 6 7 8 مج 
X 4 6 8 9 10 12 14 17 80 

 أولا استخجام السعادلة الأولى:

 حداب الستؾسط الحدابي  -

X = 
  

 
  

81

8
 11 
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N 1 2 3 4 5 6 7 8 مج 
X 4 6 8 9 10 12 14 17 80 

(X – X) -6 -4 -2 -1 0 2 4 7 0 
(X – X)

2 36 16 4 1 0 4 16 49 126 

   
 (   ) 

   
 

   

 
    

 ثانيا استعسال السعادلة الثانية

N 1 2 3 4 5 6 7 8 مج 
X 4 6 8 9 10 12 14 17 80 
X

2 16 36 64 81 100 144 196 289 926 

   
     (  ) 

 (   )
 

 (   )  (  ) 

 (   )
 

         

  
 

    

  
    

 التباين في حالة البيانات السبهبة في فئات: -3-2

يتؼ حداب التبايؽ بظخيقة تختمف قميلًب عؽ البيانات  وعشج التعامل مع البيانات السبؾبة
 .الخام، لأن الؿيؼ الحؿيؿية داخل كل فئة غيخ معخوفة بذكل فخدؼ

فئة بؾصفو ؾيسة تسثيمية تعبخ عؽ ال مخكدولتجاوز ىحا الشقص في السعمؾمات، يُدتخجم 
في حداب الستؾسط أولًا، وبعج ذلػ  مخكد الفئةجسيع الؿيؼ السؾجؾدة داخل الفئة. ثؼ يُعتسج 

عؽ ذلػ الستؾسط، وتُزخب في تكخاراتيا لتعكذ وزن كل فئة في  مخاكد الفئةتُحدب انحخافات 
 .امالتذتت الع

وتبخز أىسية التبايؽ في البيانات السبؾبة في كؾنو يؾفخ تقجيخًا مشاسبًا لسجػ انتذار البيانات 
 عشجما يكؾن حجسيا كبيخًا أو عشجما يكؾن عخضيا في شكل فئات ىؾ الخيار الأكثخ عسمية. 

 ويتؼ حدابو بالسعادلات التالية:

 (     )  (     )  السعادلة الأولى               

  (    )
=2  
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 (    )  السعادلة الثانية                          

    
  S2= 

 : أحدب التبايؽ لمبيانات التالية:مثال

 السجسهع [18 - 16] [15 - 13] [12 - 10] [9 - 7] [6 - 4] الفئات
 20 2 5 8 2 3  التكخارات 

Ci 5 8 11 14 17 / 
Ci2 25 64 121 196 289  

(    ) 15 16 88 70 34 223 
(     ) 75 128 968 980 578 2729 

  (     )  (     ) 

  (    )
 

  (    ) (   ) 

  (    )
 

           

   
 

    

   
 

     =2  
 ثانيا استعسال السعادلة الثانية

 السجسهع [18 - 16] [15 - 13] [12 - 10] [9 - 7] [6 - 4] الفئات
 20 2 5 8 2 3  التكخارات 

Ci 5 8 11 14 17 / 
(    ) 15 16 88 70 34 223 
(    ) -6.15 -3.15 -0.15 2.85 5.85 0 
(    )2 37.82 9.92 0.02 8.12 34.22 90.68 

  (    )2
 113.47 19.85 0.18 40.61 68.45 242.55 

 Xحداب الستهسط الحدابي: 
 (    )

  
=

   

  
=11.25 

      حداب التباين:                               

  
       =  (    ) 

    
=S2 
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 * خرائص التباين:

ؾيسة التبايؽ لا تكؾن سالبة، لأنو يُحدب مؽ مخبعات الانحخافات، وبالتالي يكؾن دائسًا أكبخ  -
 .يداوؼ الرفخمؽ أو 

يكؾن التبايؽ مداويًا لمرفخ فقط عشجما تكؾن جسيع الؿيؼ في العيشة أو السجتسع متظابقة  -
 .تسامًا دون أؼ اختلبف

 .يعتسج عمى جسيع ؾيؼ البيانات، مسا يجعمو مؿياسًا شاملًب لمتذتت -

عسمية التخبيع يتأثخ بالؿيؼ الستظخفة بذكل أكبخ مقارنة ببعض مقاييذ التذتت البديظة، لأن  -
 .تزخؼ الفخوق الكبيخة

 .يُعج الأساس الخياضي للبنحخاف السعيارؼ؛ إذ يداوؼ مخبع الانحخاف السعيارؼ  -

 .يدداد التبايؽ بديادة تذتت البيانات، ويشخفض كمسا تقاربت الؿيؼ مؽ الستؾسط الحدابي -

لتبايؽ والانحجار يُدتخجم عمى نظاق واسع في الإحراء الاستجلالي، خرؾصًا في تحميل ا -
 .ونساذج الاحتسالات

 .مشاسب لمتؾزيعات الستساثمة وغيخ الستساثمة، لكشو أكثخ تأثخًا بالانحخافات الذجيجة في التؾزيع -

يسثل متؾسط مخبعات الانحخافات، أؼ أنو يعظي وزنًا أكبخ لمؿيؼ التي تقع بعيجًا عؽ الستؾسط  -
 .مقارنة بالؿيؼ القخيبة مشو

 :(Interquartile Range – IQR)لخبيعي السجى ا -1-4

 ،الختيبةيُعجّ السجػ الخبيعي أحج أىؼ مقاييذ التذتت السعتسجة عمى الإحراءات الؾصؽيّة 
ويتسيد بقجرتو عمى وصف انتذار الجدء الأوسط مؽ البيانات بذكل أكثخ دقّة ومخونة مقارنة 

 :السجػ الخبيعي بأنوبالسقاييذ التي تعتسج عمى الؿيؼ القرؾػ فقط.. ويعخ ف 

أؼ أنّو يسثّل طؾل الفتخة التي  (Q1) والخبيع الأول (Q3) الفارق العجدؼ بيؽ الخبيع الثالث
وىحه السعادلة  IQR = Q3 - Q1  .% مؽ البيانات50تقع داخميا الؿيؼ الؾسظى وتذسل 

 تدتخجم في جسيع أنهاع البيانات السبهبة وغيخ السبهبة.
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 % مؽ البيانات25السدافة الإحرائية بيؽ الشقظة التي يقع عشجىا ويسثّل ىحا السؿياس 
(Q1)   مؽ البيانات75وبيؽ الشقظة التي يقع عشجىا % (Q3) أؼ أنو يعكذ امتجاد الشرف

 .الأوسط مؽ البيانات بعج استبعاد أطخافيا

السجػ الخبيعي ليذ مجخد عسمية طخح بيؽ رقسيؽ، بل ىؾ مفيؾم إحرائي ذو دلالة ف
 :ويسكؽ فيسو مؽ عجة جؾانب قؾية،

عمى خلبف السجػ البديط، الحؼ يعتسج فقط عمى أكبخ ؾيسة  :مكياس لمتذتت "السهثهق  *
وأصغخ ؾيسة، يدتشج السجػ الخبيعي إلى مؾقع الؿيؼ داخل التؾزيع لا عمى حجود الؿيؼ القرؾػ 

 ؽ السقاييذ القؾيةلحلػ يُرشّف السجػ الخبيعي ضس .التي قج تكؾن شاذة أو غيخ مسثّمة لمعيشة
 .التي لا تتأثخ كثيخًا بالتقمبات الظارئة

مؽ خلبل تخكيده عمى الجدء الأوسط الحؼ يحتؾؼ عمى : يعكذ الظبيعة الحكيكية لمبيانات* 
% مؽ السذاىجات، يُبخز السجػ الخبيعي السشظقة الأكثخ تسثيلًب لمتؾزيع، ويُيسل الؿيؼ 50

 .ؾرةالستظخفة والشادرة التي قج تذؾه الر

بجل أن يُقاس التذتت بسدافة بيؽ حجّيؽ قج لا يعكدان : يرف التذتت بذكل أكثخ عجالة* 
كثافة البيانات داخل التؾزيع، يقؾم السجػ الخبيعي بؾصف التذتت ضسؽ السشظقة ذات الكثافة 

 .الأعمى مؽ البيانات

السجػ الخبيعي كبيخًا، دلّ فإذا كان  :نافحة" تسثل قمب التهزيع"شغخ لمسجى الخبيعي عمى أنو * ي
أما إذا كان صغيخًا، فيحا  .ذلػ عمى أن الؿيؼ الؾسظى متباعجة، وبالتالي فإن التذتت مختفع

 .يذيخ إلى أن الؿيؼ الؾسظى متقاربة، مسا يعكذ تجاندًا أكبخ في البيانات

 السجى الخبيعي في حالة البيانات غيخ السبهبة: -1-4-1

 أحدب السجػ الخبيعي 5 -7 -20 -18 -15 -7 -12 التالية:إليػ البيانات مثال: 

 . Q1 ،Q3لحداب السجػ الخبيعي يجب أولا حداب الخبيع الأول والثالث 

  20 -18 -15 -12 -9 -7 -5نختب الؿيؼ تراعجيا:  -

(   ) = Q3         :6وQ1 إيجاد رتبة الخبيع  -

 
=Q3          2 = (   )

 
=Q1 
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 Q1=7 يقع بيؽ في الختبة الثانية                                                Q1الخبيع  -

 Q2=12 يقع في الختبة الخابعة.                                                 Q2الخبيع  -

 IQR = Q3 - Q1                                                            إذن فالسجػ الخبيعي ىؾ:

IQR = 12-7 = 5  

 السجى الخبيعي في حالة البيانات السجسعة في ججول تكخاري: -1-4-1

 : أحدب السجػ الخبيعي لمبيانات التالية: مثال

 . Q1 ،Q3لحداب السجػ الخبيعي يجب أولا حداب الخبيع الأول والثالث 

 

 الؿيسة الخبيعية الأولى

    
 الؿيسة الخبيعية الثالثة

 

(  ) =  7.5      تحجيج رتبة الخبيع الأول: -

 
=Q1 

 18وىي  7.5إذن فالؿيسة الخبيعية تقع مقابل التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ 

 A= 18-0.5 =17.5الحج الأدنى الفعمي لمؿيسة الخبيعية:                                -

 :Q1حداب ؾيسة الخبيع الأول  -

  QK   *
   

 
      

  
+ 

Q1= 17 5  *
     

 
+ = 17.5+(0.63) =18.13           Q1= 18.13 

    التكخار الستجسع الراعج   التكخار  Xالجرجة 
15 5 5 
18 4 9 
19 3 12 
25 8 20 
28 6 26 
30 4 30 
 / 30 مج
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(  ) =  22.5      تحجيج رتبة الخبيع الثالث: -

 
=Q3 

 28وىي  22.5إذن فالؿيسة الخبيعية تقع مقابل التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ 

 A= 28-0.5 =27.5الحج الأدنى الفعمي لمؿيسة الخبيعية:                                -

 :Q3حداب ؾيسة الخبيع الثالث  -

  Q3= 27 5  *
       

 
+ = 27.5+0.42 =27.92           Q3= 27.92 

 IQR = Q3 - Q1                                                            إذن فالسجػ الخبيعي ىؾ:

IQR = 27.92-18.13 = 9.79  

 Q3إليػ البيانات التالية: أحدب الخبيع الثالث  مثال:

 [18 - 16] [15 - 13] [12 - 10] [9 - 7] [6 - 4] الفئات
 5 6 9 4 3  التكخارات 
    3 7 16 22 27 

 [18.5 – 15.5] [15.5 – 12.5] [12.5 – 10.5] [9.5 – 6.5] [6.5 – 3.5] الحجود الفعمية

(  ) =  20.25      تحجيج رتبة الخبيع الثالث: -

 
=Q3       الفئة الخبيعية 

 20.25إذن فإن الفئة الخبيعية ىي التي تقع مقابل التكخار الستجسع الراعج الأكبخ مباشخة مؽ 
 .[15 - 13] وىي الفئة

*   Q3                       :QK الثالثحداب ؾيسة الخبيع  -
   

 
      

  
+    

Q3 12 5  *
         

 
+  3  12 5  (1 71)  3  12 5  2 13 

  Q3 14.63 
 :يسكؽ تمخيص خرائرو العمسية كالتالي (IQR) خرائص السجى الخبيعي* 

 .()الؿيؼ الؾسظىمؽ البيانات فقط   %50يعتسج عمى  -

 .قميل التأثخ بالؿيؼ الستظخفة أو التؾزيعات السشحخفة -



- 71 - 
 

 .يؿيذ الاتداع الجاخمي وليذ التذتت الكامل -

 .لا يعتسج عمى الذكل العام لمتؾزيع -

 الخظأ السعياري: -1-5

يُعجّ الخظأ السعيارؼ مؽ السقاييذ الإحرائية السحؾرية في الاستجلال الإحرائي، خاصة 
أكبخ. ففي  مجتسعبغخض تقجيخ خرائص  عيشةعشج التعامل مع البيانات التي تُدتخمص مؽ 

كثيخ مؽ الجراسات العمسية، لا تتؾفخ إمكانية فحص السجتسع كاملًب، إما لزخامتو أو لرعؾبة 
يع مفخداتو، مسا يجعل الاعتساد عمى العيشات إجخاءً أساسيًا. وفي ىحا الدياق، الؾصؾل إلى جس

يربح لدامًا عمى الباحث أن يؿيذ مجػ دقّة ىحه العيشات في تسثيل السجتسع، وىؾ ما يقجّمو 
 .مفيؾم الخظأ السعيارؼ 

ؾبة مؽ ويسثل الخظأ السعيارؼ تقجيخًا لكسية التبايؽ الستؾقعة في الؿيؼ الإحرائية السحد
عيشات متكخرة مأخؾذة مؽ نفذ السجتسع. فإذا كان الستؾسط الحدابي أحج أكثخ السقاييذ 
استخجامًا، فإن الخظأ السعيارؼ لمستؾسط يرف مجػ اختلبف متؾسظات العيشات السحتسمة عؽ 
متؾسط السجتسع الحؿيقي. ويعكذ ذلػ في جؾىخه طبيعة الإحراء الاستجلالي، الحؼ يقؾم عمى 

 .(يؽ ملبحغات محجودة )العيشة( وخرائص مجيؾلة )السجتسعالخبط ب

ويدتشج الخظأ السعيارؼ إلى نغخية العيشات التي تؤكج أن الؿيؼ الإحرائية الشاتجة عؽ 
عيشة ليدت ثابتة، بل تختمف مؽ عيشة لأخخػ بدبب التبايؽ الجاخمي لمبيانات. ومؽ خلبل 

مجػ مؾثؾؾية الإحراء العيشي السدتخجم، وبحلػ ؾياس ىحا التبايؽ، يتيح الخظأ السعيارؼ تحجيج 
يذكل حجخ أساس في بشاء فتخات الثقة، واختبارات الفخضيات، ومقارنات الستؾسظات، وغيخىا 

 .مؽ التظبيقات التي تعتسج عمى استجلالات كسية دؾيقة

جؼ ومؽ الشاحية الخياضية، يختبط الخظأ السعيارؼ ارتباطًا وثيقًا بالانحخاف السعيارؼ وبح
العيشة. فبيشسا يؿيذ الانحخاف السعيارؼ تذتت الؿيؼ داخل عيشة واحجة فقط، فإن الخظأ 
السعيارؼ يؿيذ تذتت الستؾسظات لؾ قسشا بتكخار عسمية أخح العيشات. وبحلػ، فإن انخفاض 
الخظأ السعيارؼ يذيخ إلى أن العيشة تعظي تسثيلًب أكثخ استقخارًا لمسجتسع، بيشسا ارتفاعو يجل 

 .ضعف القجرة التسثيمية، مسا يتظمب إما زيادة حجؼ العيشة أو تحديؽ طخيقة جسع البيانات عمى
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يحتل الخظأ السعيارؼ مكانة مخكدية في مختمف التخررات الأكاديسية، مثل العمؾم و 
الاجتساعية والظبية والاقترادية واليشجسية، وفي أعسال الؿياس الشفدي وتحميل البيانات 

عجّ مفيؾمًا أساسيًا لفيؼ الدمؾك الإحرائي للؤرقام، خاصة عشج الانتقال مؽ التجخيبية. كسا يُ 
 .الإحراء الؾصفي إلى الإحراء الاستجلالي الحؼ يقؾم عمى التقجيخ والتشبؤ واتخاذ القخار

ىؾ مؿياس يقجّر مقجار الفخق الستؾقع بيؽ متؾسط العيشة ومتؾسط السجتسع : الخظأ السعياري 
، ويتؼ حدابو عؽ تبايؽ الإحراء العيشي وليذ عؽ تبايؽ البيانات نفديا الحؿيقي، وىؾ يعبّخ

                         :التالية الريغة الأساسيةب
 

√ 
 

 :أن حيث

:S الانحخاف السعيارؼ لمعيشة 

:N حجؼ العيشة 

 :تفديخ قيسة الخظأ السعياري * 

، التقجيخات الإحرائيةمؤشخ مباشخ عمى دقة الخظأ السعيارؼ ليذ مجخد رقؼ؛ ىؾ 
خرؾصًا متؾسط العيشة. وعشجما نحرل عمى ؾيسة لمخظأ السعيارؼ، فإن تفديخىا يعتسج عمى 

 ، وتكؾن في الحالات التالية:حجؼ ىحه الؿيسة مقارنة بتذتت البيانات وحجؼ العيشة

 (مشخفض (SE خظأ معياري صغيخ* الحالة الأولى: 

 :فيحا يعشي صغيخة  SEإذا كانت ؾيسة 

 .متؾسط العيشة مدتقخ ولا يتغيخ كثيخًا بيؽ عيشات مختمفة -

 .العيشة تعظي تقجيخًا دؾيقًا لستؾسط السجتسع -

 .البيانات أقل تذتتًا أو حجؼ العيشة كبيخ بسا يكفي لجعل التقجيخ مؾثؾقًا -

 .ىشاك ثقة عالية في أن متؾسط العيشة قخيب مؽ الؿيسة الحؿيؿية لمسجتسع -

 .الشتائج الاستجلالية مهثهقية زادت =كمسا صغخ الخظأ السعيارؼ  :الشتيجة
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  مختفع( (SE خظأ معياري كبيخ* الحالة الثانية: 

 :فيحا يجل عمى كبيخة SE إذا كانت ؾيسة 

 .متؾسط العيشة متقمب وقج يختمف كثيخًا مؽ عيشة لأخخػ  -

 .تقجيخ العيشة أقل دقة وقج يكؾن بعيجًا عؽ متؾسط السجتسع -

 .البيانات تحتؾؼ عمى تذتت كبيخ أو أن حجؼ العيشة صغيخ -

 .الثقة في الستؾسط السحدؾب تكؾن ضعيفة ندبيًا -

 .يتدع الاستجلالي والسشحشى مؾثؾؾية، أقل الشتائج =خظأ معيارؼ أكبخ  :الشتيجة

السجتسع عشج مقجار الانحخاف الستؾق ع لمستؾسط السُقج ر عؽ متؾسط  :يُفدّخ الخظأ السعيارؼ بأنو
 .تكخار أخح العيشات

 :مثال
، فيحا يعشي أن متؾسط العيشة يُتؾقع أن يختمف عؽ متؾسط السجتسع بسقجار SE = 2إذا كان 

 .في الستؾسط عبخ العيشات وحجات  2±يقارب 

SE - العيشة جيجة، التقجيخ دقيق، الشتائج قؾية = صغيخ. 

SE - التذتت، الجقة مشخفزةالعيشة ضعيفة أو البيانات شجيجة  = كبيخ. 

 .لتقجيخاتشا، وليذ مؿياسًا لمبيانات نفديا مؤشخ جهدةالخظأ السعيارؼ ىؾ 

 :لجييؼ نفذ الستؾسط تقخيبا إذا كان لجيػ مجسؾعتان: مثال

 A SE =1.2:  السجسهعة

 B  : =SE4.8 السجسهعة

 .متؾسظيا مؾثؾق ودقيق Aالسجسؾعة 

 .يسثل السجتسع جيجًامتؾسظيا غيخ مدتقخ، وقج لا  Bالسجسؾعة 
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 خامدا: مقاييذ الارتباط

 rمعامل الإرتباط بيخسهن  -1

أحج أكثخ   (Pearson Correlation Coefficient)معامل الارتباط لبيخسهن يسثّل  
بيؽ  قهة واتجاه العلاقة الخظيةالسقاييذ الإحرائية استخجامًا في تحميل البيانات لؿياس 

متغيخيؽ كسيّيؽ. وقج طؾّره الإحرائي كارل بيخسؾن في مظمع القخن العذخيؽ ليكؾن أداة 
معيارية تدسح بتقجيخ درجة التغيخ السذتخك بيؽ الستغيخات بظخيقة عجدية واضحة. يعتسج معامل 
بيخسؾن عمى حداب التغايخ بيؽ الستغيخيؽ مقدؾمًا عمى حاصل ضخب الانحخاف السعيارؼ لكل 

. وتذيخ الؿيسة السؾجبة إلى علبقة 1و+ 1–تتخاوح ؾيستو بيؽ  مُهحّجًاا، ما يجعمو مؿياسًا مشيس
طخدية، والدالبة إلى علبقة عكدية، في حيؽ تعبّخ الؿيسة القخيبة مؽ الرفخ عؽ ضعف 
الارتباط أو غيابو. ويكتدب معامل بيخسؾن أىسيتو مؽ تظبيقاتو الؾاسعة في مجالات العمؾم 

والتخبؾية والظبية والاقترادية، إذ يتيح لمباحثيؽ تقييؼ الارتباطات الخظية بجقة، الاجتساعية 
شخط أن تتؾافخ مجسؾعة مؽ الافتخاضات مثل الخظية، واستسخارية البيانات، وتؾزيعيا الظبيعي. 
وبالتالي، فإن معامل بيخسؾن يُعج أداة مخكدية في تحميل العلبقات الإحرائية، ويديؼ في تفديخ 

ولاستخجام معامل الارتباط بيخسؾن  .ساط الكامشة داخل البيانات بظخيقة كسية ومؾضؾعيةالأن
 لابج مؽ تؾفخ الذخوط التالية:

 أن يكؾن الستغيخيؽ كسييؽ.

 أن تكؾن العلبقة خظية.

أن يكؾن تؾزيع ؾيؼ الستغيخيؽ اعتجالي باعتبار أن معامل الارتباط بيخسؾن مؽ الإحراءات 
 البارامتخية.

 معامل الارتباط بيخسؾن تؾجج ثلبث طخق وىي: لحداب

 طخيقة الجرجات السعيارية. -
 طخيقة الجرجات الخام، وىحه الأخيخة ىي الأسيل والأكثخ استعسالا، لحلػ سشقجميا كالآتي: -

  
  (   )  (  )  (  )

√[     (  ) ][     (  ) ]
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Xدرجة الستغيخ السدتقل :  

Yالتابع : درجة الستغيخ  

Nعجد أفخاد العيشة : 

لجػ تلبميح السخحمة أراد باحث التحقق مؽ وجؾد علبقة بيؽ الاىتسام والتحريل الجراسي  مثال:
  مؽ خلبل البيانات التالية:الستؾسظة 

N X Y X-Y X2 Y2 
1 7 10 70 49 100 
2 6 12 72 36 144 
3 8 14 112 64 196 
4 9 20 180 81 400 
5 14 40 560 196 1600 
6 18 50 900 324 2500 
7 15 44 660 225 1936 
8 14 48 672 196 2304 

 9180 1171 3226 238 91 مج
 / الفخضيات:1

- Hلجػ تلبميح السخحمة  : تؾجج علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الاىتسام والتحريل
 .الستؾسظة

- H0 لجػ تلبميح السخحمة  والتحريل: لا تؾجج علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الاىتسام
 .الستؾسظة

 / العسميات الحدابية:2

  
 (    )  (  )  (   )

√[  (    )  (  ) ][  (    )  (   ) ]
 

  

 
            

√[         ][            ]
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√        
 

    

      
     

    
       
       

 

  / اتخاذ القخار:3

 

 

 

 

 

التي  Hونقبل  H0نخفض فإنشا  0.70أكبخ مؽ الؿيسة السججولة  0.97بسا أن الؿيسة السحدؾبة 
تشص عمى وجؾد علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الاىتسام والتحريل لجػ تلبميح السخحمة 

 الستؾسظة.

 / التفديخ:5

مؽ علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الاىتسام والتحريل لجػ  %95الباحث متأكج بشدبة 
 تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5تلبميح السخحمة الستؾسظة و

 

 

 

 

 

 

0 0.70 -0.70 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

0.97 
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 :معامل الإرتباط سبخمان لمختب -2

أداة إحرائية ىامة تدتخجم لؿياس قؾة واتجاه العلبقة بيؽ  معامل ارتباط سبيخمان لمختبيُعج 
 مؽ أن تكؾن ؾيسًا أؼ عشجما تكؾن البيانات مرشفة أو مختبة بجلاً ، رتبيمتغيخيؽ عمى شكل 

 .في أوائل القخن العذخيؽ تذارلد سبيخمانوقج طؾره عالؼ الإحراء  كسية دؾيقة.

التعامل مع البيانات غيخ الخظية أو غيخ يتسيد ىحا الشؾع مؽ معامل الارتباط بقجرتو عمى 
، فيؾ لا يفتخض وجؾد علبقة خظية بيؽ الستغيخيؽ كسا ىؾ الحال في السهزعة بذكل طبيعي

 .الاتجاه العام لمعلاقة بين الختبمعامل بيخسؾن، وإنسا يؿيذ 

يقؾم حداب معامل سبيخمان عمى تحؾيل الؿيؼ الأصمية لمستغيخيؽ إلى رتب، ثؼ حداب العلبقة 
عشي ذلػ أن زيادة أحج الستغيخات بيؽ ىحه الختب. إذا كانت الختب مختبظة بظخيقة إيجابية، ي

تتخافق مع زيادة الآخخ، بيشسا يذيخ ارتباط سمبي إلى أن زيادة أحج الستغيخات تتخافق مع نقران 
 .الآخخ

 خمان مؽ الأساليب الإحرائية اللببخامتخية، ويدتعسل في الحالتيؽ التاليتيؽ:يويعج معامل سب

 أفخاد. 5ل عؽ فخد، ولا يق 30عشجما يكؾن حجؼ العيشة أقل مؽ  -
عشجما يسكششا تحؾيل البيانات الكسية إلى بيانات رتبية، أو عشجما تكؾن البيانات التي  -

 جسعيا الباحث رتبية.
 يحدب معامل سبخمان بالسعادلة التالية: -

    
     

 (    )
    

 

 ثؾابت. 6و 1 حيث أن:

D الفخق بيؽ رتب نفذ الفخد في الستغيخيؽ :X و .Y 

D2 :.مخبع الفخق بيؽ رتب نفذ الفخد في الستغيخيؽ 

 (0( دائسا يداوؼ صفخ )Dمجسؾع الفخوق ) ملاحغة:

 أراد باحث دراسة العلبقة بيؽ درجات الؿياس ودرجات الإحراء مثال:
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N X Y   رتب
X  

 X D D2رتب 

1 75 72 2.5 8 -5.5 30.25 
2 75 55 2.5 4.5 -2 4 
3 76 60 4 7 -3 9 
4 77 58 5.5 6 -0.5 0.25 
5 78 54 7 2.5 4.5 20.25 
6 77 55 5.5 4.5 1 1 
7 80 54 8 2.5 5.5 30.25 
8 52 52 1 1 0 0 

 95 0     مج
 / الفخضيات:1

- H بيؽ درجات الإحراء ودرجات الؿياس.ارتباطية دالة احرائيا : تؾجج علبقة 
- H0 ودرجات الؿياس.بيؽ درجات الإحراء ارتباطية دالة احرائيا : لا تؾجج علبقة 

 / العسميات الحدابية:2

 

    
     

 (    )

   
 (  )

 (    )
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 / اتخاذ القخار:3

 

 

 

 

التي تشص عمى عجم وجؾد  H0نقبل بسا أن الؿيسة السحدؾبة أقل مؽ الؿيسة السججولة فإنشا 
 .علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ درجات الإحراء ودرجات الؿياس

 / التفديخ:4

ارتباطية دالة احرائيا بيؽ درجات الإحراء مؽ عجم وجؾد علبقة  %95الباحث متأكج بشدبة 
 الأخخػ تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5وودرجات الؿياس 

 Ø( phiمعامل الإرتباط فــاي ) -3

 ىؾ أحج مقاييذ قؾة واتجاه العلبقة بيؽ متغيخيؽ ثشائيي الؿيسة  (φ) معامل الارتباط فاؼ 
(Dichotomous Variables)واحجة مؽ ؾيستيؽ مسكشتيؽ فقط،  ، أؼ الستغيخات التي تأخح ؾيسة

مثل: نعؼ/لا، ذكخ/أنثى، نجاح/فذل. وقج صُسؼ ىحا السعامل لتقييؼ ارتباط الستغيخات الاسسية 
 .الثشائية بظخيقة مذابية لكيؽية ؾياس معامل بيخسؾن لمستغيخات الكسية

ؾافق ، حيث يُجسع عجد الحالات التي تت2×2يُحدب معامل فاؼ بشاءً عمى ججول الارتباط 
و   1-أو تختمف بيؽ الستغيخيؽ، ومؽ ثؼ يتؼ تحؾيل ىحه التكخارات إلى ؾيسة عجدية تتخاوح بيؽ 

+1: 

 :خرائص معامل فاي

 .مشاسب لمبيانات الثشائية فقط .1

 .يُعج تبديظًا لسعامل بيخسؾن عشج تظبيقو عمى الستغيخات الثشائية .2

 .لا يفتخض وجؾد تؾزيع طبيعي لمبيانات .3

0 0.13 -0.73 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

0.73 
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الإحراء الاجتساعي، وعمؼ الشفذ، والظب، حيث تكؾن الستغيخات غالبًا يدتخجم في  .4
 .(ثشائية )مثل: مخض/سميؼ، مجخؽ/غيخ مجخؽ

باخترار، معامل فاؼ ىؾ أداة قؾية ومخنة لتحجيج مجػ ارتباط الستغيخات الاسسية الثشائية وفيؼ 
 .2×2تكخارات العلبقة بيشيسا، مع سيؾلة التفديخ والتظبيق العسمي باستخجام ججول ال

 X Xi Total 
Y a b a + b 
Yi c d c + d 
 a + c b + d  

 

  
     

√(   )(   )(   )(   )
 

لسعخفة ما إذا كانت ؾيسة معامل فاؼ السحدؾبة دالة أو غيخ دالة نحؾل ىحه الؿيسة السحدؾبة 
 بتظبيق الريغة التالية:  إلى درجة معيارية 

   √  
 0.01في الؿيؼ اللبزمة في الجلالة الإحرائية عشج مدتؾػ الجلالة  السحدؾبة  ثؼ نقارن ؾيسة 

 . انظلبقا مؽ ججول الؿيؼ الحخية  0.05و

: أراد باحث التحقق مؽ وجؾد علبقة بيؽ التدخب السجرسي والجشذ مؽ خلبل البيانات مثال
 التالي: 

 غيخ متدخب متدخب 
 10 2 إناث
 8 5 ذكهر

 / الفخضيات:1

- H بيؽ التدخب والجشذ.ارتباطية دالة احرائيا : تؾجج علبقة 
- H0 بيؽ التدخب والجشذ.ارتباطية دالة احرائيا : لا تؾجج علبقة 

 / العسميات الحدابية:2
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 ( )    ( )

√(    )(   )(   )(    )
 

 
     

√(  )( )(  )(  )
 

   

√     
       

 : نعؾض ؾيسة فاؼ في 

        √       
 0.05عشج مدتؾػ الجلالة / اتخاذ القخار: 3

      
       

 

 

  

 

 

 

ارتباطية التي تشص عمى وجؾد علبقة  H0نقبل بسا أن الؿيسة السحدؾبة اقل مؽ السججولة فإنشا 
 بيؽ التدخب والجشذ.دالة احرائيا 

 / التفديخ: 4

 بيؽ التدخب والجشذارتباطية دالة احرائيا  مؽ عجم وجؾد علبقة %95الباحث متأكج بشدبة 
 الأخخػ تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5و

 

 

 

 

0 1.2 -1.96 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

1.96 



- 82 - 
 

 rpbمعامل الارتباط الثشائي الأصيل  -4

معامل الارتباط الثشائي الأصيل ىؾ مؿياس إحرائي يُدتخجم لؿياس قؾة واتجاه العلبقة  
 Dichotomous أو حؿيقي (Biserial) بيؽ متغيخ كسي مدتسخ ومتغيخ ثشائي أصيل

Variable) عمى ذلػ: ، أؼ متغيخ يأخح ؾيستيؽ فقط دون تجخل الباحث في تقديسو. مثال
 .الجشذ )ذكخ/أنثى(، الشجاح/الفذل، أو صحة/خظأ إجابة في اختبار

يتسيّد ىحا السعامل عؽ معامل الارتباط ثشائي الختب العادؼ في أنو يُظب ق عشجما يكؾن 
التقديؼ الظبيعي لمستغيخ الثشائي حؿيؿيًا وليذ اصظشاعيًا، أؼ أن الفخوق بيؽ السجسؾعتيؽ 

 .يقؾم الباحث بتقديسيا بذكل تعدفيمؾجؾدة في الؾاقع ولا 

 الاستخجامات العسمية

  (Item Analysis) ىي اختبارات ؾياس صحة البشؾد  rpbأحج الاستخجامات الذائعة لسعامل 
في بشاء الاختبارات التعميسية والشفدية، حيث يكؾن لجػ الباحث بشج اختبار يسكؽ أن تكؾن 

التأكج مؽ مجػ قجرة ىحا البشج عمى التسييد بيؽ الظلبب إجابتو صحيحة أو خاطئة فقط، ويخيج 
 .أصحاب الأداء العالي ومؽ لجييؼ أداء مشخفض

 كل بشج يُعامل كستغيخ ثشائي )صحيح/خاطئ(. 

 الجرجات الإجسالية للبختبار تعتبخ الستغيخ الكسي السدتسخ. 

  معامل rpb  جؾدة البشج يغيخ مجػ ارتباط إجابة كل بشج بالجرجة الكمية، مسا يعكذ
 .وصلبحيتو للبختبار

 ونقؾم بحدابو مؽ خلبل السعادلة الآتية:

    
 
 

   
 

 

√
 

     
√    

(  ) 

 

 

        حيث أن:

Nعجد أفخاد العيشة : 

N1عجد تقديؼ الأفخاد الأول : 
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N2عجد تقديؼ الأفخاد الثاني :  

  
 

 الستؾسط الحدابي لمتقديؼ الأول  

  
 

 الستؾسط الحدابي لمتقديؼ الثاني  

 إلى ؾيسة معيارية مؽ خلبل السعادلة التالية:    ثؼ نحؾل ؾيسة 

  
   

 √ ⁄
 

أدرس العلبقة بيؽ مجسؾعة مؽ التلبميح والتمسيحات والتحريل الجراسي مؽ خلبل الشتائج  مثال:
 التالية:

N 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 
n1/n2 1 1 1 2 2 2 1 1 1 2 

Y 10 10 9 9 8 7 4 10 11 9 
Y2 100 100 81 81 64 49 16 100 121 81 

 

 / الفخضيات:1

- H بيؽ التلبميح والتمسيحات والتحريل.ارتباطية دالة احرائيا : تؾجج علبقة 
- H0 بيؽ التلبميح والتمسيحات والتحريل.ارتباطية دالة احرائيا : لا تؾجج علبقة 

 / العسميات الحدابية:2

 
 

  
               

 
 

  

 
   

 
 

  
       

 
 

  

 
      

    
      

√   
   

√    
(  ) 

   

 
    

√    √   
 

    

          

      
 : في     نعؾض ؾيسة 
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 √  ⁄
      

          
 / اتخاذ القخار:3

 

 

 

 

 

 التي تشص عمى عجم وجؾد علبقة بيؽ التمسيح والتمسيحات والتحريل الجراسي. H0نقبل 

 / التفديخ:4

 الأخخػ تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5مؽ عجم وجؾد علبقة و %95الباحث متأكج بشدبة 

 R2معامل الارتباط الستعجد  -5

يدتعسل الارتباط الستعجد بكثخة في البحؾث الشفدية والاجتساعية نغخا لتعقج وتجاخل  
الستغيخات التي تجرس في مثل ىحه البحؾث، كسا أنو يدتعسل برفة عامة في البحؾث العمسية 

ويمجأ إليو الباحثؾن في الأغخاض  R2التي تشتسي لمعمؾم الجؾيقة، ويخمد ليحا السعامل بالخمد 
 التالية:

 ؾياس العلبقة بيؽ متغيخيؽ مدتقميؽ أو أكثخ عشج ضسيسا معا، ومتغيخ تابع واحج. -
 ؾياس العلبقة بيؽ متغيخ مدتقل واحج ومتغيخيؽ تابعيؽ أو أكثخ في حالة ضسيسا معا. -
دراسة مجػ تأثيخ متغيخ عاىخة ما عمى عجد مؽ الستغيخات التي تتزسشيا الغاىخة  -

 السجروسة.
كؾن البيانات كسية أؼ مدتؾػ الؿياس فئؾؼ )مدافات متداوية( يذتخط ىحا السعامل أن ت -

 ومشو فيحا السعامل يشتسي للئحراء البارامتخؼ، ويحدب بالسعادلة التالية:

0 0.61 -2.30 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

2.30 
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   √
             (               )

        
 

  
   ⁄

(    )      
 

 البدط       

 السقام         
 حيث أن:

P عجد( عجد الستغيخات السدتقمة :X) 

Nحجؼ العيشة : 

 مثال: أراد باحث معخفة العلبقة بيؽ الػياب والجافعية والتحريل الجراسي.

 تحقق مؽ الفخضية القائمة أنو تؾجج علبقة بيؽ الجافعية والػياب والتحريل الجراسي.

 n=10مع العمؼ أن: 

 (0.29-ىؾ ) X2والػياب  X1الارتباط بيؽ الجافعية  -
 (0.57-ىؾ ) Yوالػياب  X1الارتباط بيؽ الجافعية  -
 (0.29-ىؾ ) X2والػياب  X2الارتباط بيؽ الجافعية  -

 ثؼ فدخ ىحه العلبقة. YوX2 و X1أوجج العلبقة بيؽ 

 / الفخضيات:1

- H.تؾجج علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الجافعية والػياب والتحريل : 
H0 علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ الجافعية والػياب والتحريل.: لا تؾجج 

 / العسميات الحدابية:2

   √
(     )  (     )   ((     )(    )(     ))

  (     ) 
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 √
               (    )

    
 √

    

    
      

  
      

(      ))(      )
 

    

   ⁄
 

    

    
    

 البدط        

 السقام               
 / اتخاذ القخار:3

     
       

 

 

 

 

التي تشص عمى عجم وجؾد علبقة بيؽ الجافعية والػياب والتحريل H ونقبل  H0نخفض 
 الجراسي.

 / التفديخ:4

 الأخخػ تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5مؽ عجم وجؾد علبقة و %95الباحث متأكج بشدبة 

 Cمعامل الارتباط التهافق  -6

يدتخجم معامل ارتباط التؾافق في حداب العلبقة بيؽ الستغيخات متعجدة التقديؼ غيخ  
قابمة لمؿياس الكسي بعج رصجىا في صؾرة ججاول تكخارية مددوجة عجد خلبيا أعسجتيا أو 
صفؾقيا أكبخ أو تداوؼ اثشيؽ مثل:الحالة الاجتساعية: )أعدب، مظمق، متدوج(، لؾن البذخة: 

(، الجشدية: )جدائخؼ، مرخؼ، فمدظيشي( وغيخىا مؽ الستغيخات التي لا )أبيض، أسسخ، أسؾد
ندتظيع ؾياسيا ؾياسا كسيا، أؼ أن معامل الارتباط التؾافق يدتخجم في حداب العلبقة بيؽ 
الستغيخات التي يتؼ وصفيا وصفا كيؽيا، والتي تشتسي إلى مدتؾػ الؿياس الاسسي، لأن معامل 

 الإحرائية اللببخامتخية، ويحدب بالسعادلة التالية: ارتباط التؾافق مؽ الأساليب

0 45 -4.17 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

4.17 
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  √  
 

 
 

  ∑
مخبع تكخار كل خمية

مجسؾع التكخارات لرف نفذ الخمية مجسؾع التكخارات لعسؾد تمػ الخمية  
 

 بالسعادلة التالية: 2ثؼ نحدب الجلالة الإحرائية لسعامل التؾافق عؽ طخيق حداب كا

   
    

    

   (   )(   )
 

 ( مؽ السعادلة التالية:X2) 2ويسكؽ حداب معامل التؾافق بسعخفة كا

  √
  

    
 

أراد باحث حداب العلبقة بيؽ لؾن العيؾن لجػ الآباء ولؾنيا لجػ أبشائيؼ مؽ خلبل مثال: 
 البيانات التالية:

 آباء        
 أبشاء

 مجسهع بشيو خزخاء زرقاء

 10 4 4 2 زرقاء
 10 6 1 3 خزخاء

 10 3 2 5 بشية
 30 13 7 10 مجسهع

 / الفخضيات: 1

- H.تؾجج علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ لؾن العيؾن لجػ الآباء ولؾنيا لجػ أبشائيؼ : 
H0.لا تؾجج علبقة ارتباطية دالة احرائيا بيؽ لؾن العيؾن لجػ الآباء ولؾنيا لجػ أبشائيؼ : 

 / العسميات الحدابية:2

   
( ) 

     
                 

( ) 
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(  ) 

     
                

( ) 

     
      

   
( ) 

     
                 

( ) 

     
      

   
( ) 

    
                  

( ) 

     
      

   
( ) 

    
                

                                          
             

  √  
 

    
     

 :X2في  Cنعؾض ؾيسة 

   
   (    ) 

  (    ) 
 

   

    
      

   (   )(   )    
 / اتخاذ القخار:3

    
      
  

      

  
      

 

 

 

 التي تشص عمى وجؾد علبقة بيؽ لؾن العيؾن لجػ الآباء ولؾنيا لجػ أبشائيؼ H0نقبل 

 / التفديخ:4

 بيؽ لؾن العيؾن لجػ الآباء ولؾنيا لجػ أبشائيؼ مؽ وجؾد علبقة %95الباحث متأكج بشدبة 
 الأخخػ تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5و

0 9.49 -9.49 

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  

4.09 
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 سادسا: اختبارات الفخوق 

 اختبار كاي تخبيع: -1

مؽ الاختبارات اللببخامتخية، إذ يعتسج عمى مقارنة التكخارات السذاىجة أو  2اختبار كا
 السلبحغة عؽ طخيق الؿياس بالتكخارات الستؾقعة أو الشغخية.

عشجما يتعامل الباحث مع معظيات نؾعية، فسدتؾػ الؿياس ىؾ  2يدتخجم اختبار كا 
المحان يتعاملبن مع معظيات  Zواختبار  Tالسدتؾػ الإسسي، فيؾ بحلػ يختمف عؽ اختبار 

 كسية، أؼ مدتؾػ الؿياس السئؾؼ.

يقؾم الباحث بالسعالجة الإحرائية بالشدبة لمسدتؾػ الاسسي اعتسادا عمى التكخارات  
 بة لسختمف فئات الستغيخ الشؾعي )الاسسي(.السذاىجة بالشد

( والتكخارات   بتحؾيل الفخق السذاىجة بيؽ التكخارات السلبحغة ) (X2) 2كايتؼ حداب  
لتحجيج احتسال حجوث  2كا( إلى ؾيسة نغخية، ثؼ الشغخ إلى الججول الخاص بـ   الستؾقعة )

 ىحه الؿيسة في السجتسع الأصمي.

في حالة وجؾد متغيخ نؾعي واحج أو في حالة وجؾد متغيخيؽ  (X2) 2كايدتخجم اختبار  
 نؾعييؽ.

I:اختبار حدن السظابقة / 

وييجف إلى الكذف عؽ دلالة الفخق بيؽ التكخارات السذاىجة والتكخارات الستؾقعة في  
 السجتسع )في حالة متغيخ واحج(، ويحدب بالسعادلة التالية:

       

   ∑
(     ) 

  
 

    عجد الفئات  
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: سأل باحث طمبة الدشة الثانية بقدؼ العمؾم الاجتساعية عؽ تخرريؼ الحؼ يجرسؾنو، مثال
 وكانت التكخارات السلبحغة كالتالي:

   
   

 
 

    عجد الفئات  

 الستغيخ          
 التكخار

 عمؾم التخبية عمؼ الاجتساع عمؼ الشفذ

   110 120 100 
   110 110 110 

 / الفخضيات:1

H.تؾجج فخوق بيؽ التكخارات السذاىجة والتكخارات الستؾقعة في اختيار التخرص = 

H0.لا تؾجج فخوق بيؽ التكخارات السذاىجة والتكخارات الستؾقعة في اختيار التخرص = 

 / العسميات الحدابية:2

   
   

 
 

   

 
     

   
(       ) 

   
 

(       ) 

   
 

(       ) 

   
 

= 0+0.91+0.91= 1.8 
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 / اتخاذ القخار:3

التي تشص عمى عجم وجؾد فخوق بيؽ التكخارات السذاىجة والتكخارات  H0ونقبل  Hنخفض 
 الستؾقعة في اختيار التخرص.

 / التفديخ: 4

الأخخػ تعؾد إلى أخظاء  %5مؽ عجم وجؾد فخوق، و %95الباحث متأكج بشدبة  
 الؿياس.

 

 

II اختبار /X2 للاستقلالية :( 2)كـا 

عشجما يجرس الباحث متغيخيؽ نؾعييؽ ويكؾن مدتؾػ الؿياس الحؼ يدتخجمو ىؾ السدتؾػ  
الاسسي، يسكشو التعخف عمى مجػ استقلبلية الستغيخ عؽ بعزيسا البعض، أؼ معخفة ما إذا 

 الحؼ يؿيذ الاستقلبلية. X2كان الستغيخ الأول يؤثخ في الستغيخ الثاني بالاعتساد عمى اختبار 

 للاستقلالية:  2شخوط تظبيق اختبار كـا

      ألا يقل أؼ تكخار متؾقع عؽ الؾاحج -

 H0إذا كانت الؿيسة السحدؾبة أقل مؽ الؿيسة السججولة نقبل إ
 H0إذا كانت الؿيسة السحدؾبة أكبخ مؽ الؿيسة السججولة نخفض 

دةــــــــقاع

0 1.8 5.99 -5.99  

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  



- 92 - 
 

مؽ مجسؾع  %5ندبة  5لا يجب أن يتعجػ عجد الخانات التي يكؾن تكخارىا أقل مؽ  -
 الخانات.

 للبستقلبلية بالسعادلة التالية: X2يحدب  -

   ∑
(     ) 

  
 

 
   (   )(   )  

 (1-( )عجد الأعسجة 1-)عجد الرفؾف 
لسقارنة فعالية دوائيؽ يرمحان لعلبج نفذ السخض، وىسا يختمفان في الدعخ، قامت  مثال:

 مؤسدة الزسان الاجتساعي بجراسة فعالية الجوائيؽ في الذفاء السحرل عميو:

 سعخ الجواء        
 الفعالية

 السجسهع دواء مشخفض الدعخ دواء مختفع الدعخ

 200 فعّال
203.33 

44 
40.66 244 

 50 غيخ فعّال
46.66 

06 
9.33 

56 

 300 50 250 السجسؾع
 / الفخضيات:1

- Hفعالية الجواء مدتقمة عؽ سعخه : 
- H0فعالية الجواء غيخ مدتقمة عؽ سعخه : 

 / العسميات الحدابية:2
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(          ) 

      
 

(        ) 

     
 

(        ) 

     

 
(      ) 

    
                              

    (   ) (   )   (   )(   )    
 0.05عشج  / اتخاذ القخار:3

      
  

       
  

       

 

 

 

 

 

 التي تشص عمى أن فاعمية الجواء غيخ مدتقمة عؽ الدعخ H0ونقبل  Hنخفض 

 / التفديخ: 4

تعؾد إلى  %5غيخ مدتقمة عؽ سعخه ومؽ أن فاعمية الجواء  %95الباحث متأكج بشدبة  
 أخظاء الؿياس.

0 1.73 3.84 -3.84  

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  
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 :Ttestاختبارات )ت( لجلالة الفخوق  -2

واحجًا مؽ أبخز الاختبارات الإحرائية التي غيّخت مدار البحث العمسي،  T يُعج اختبار
خرؾصًا في مجالات العمؾم الشفدية والتخبؾية والظبية. وقج اكتدب شيختو بدبب قجرتو عمى 

 .العيشات الرغيخة وفحص الفخوق بيؽ الستؾسظات بظخيقة دؾيقة ومؾضؾعيةالتعامل مع 

 .William S) تخجع نذأة ىحا الاختبار إلى العالؼ الإنجميدؼ ويميام سيمي غؾسِت
Gosset) الحؼ عسل محملًب إحرائيًا في مرانع الجعة الذييخة ،Guinness  خلبل مظمع

ية تتعمق بتقؾيؼ جؾدة الإنتاج باستخجام عيشات القخن العذخيؽ. كان غؾسِت يؾاجو تحجيات عسم
 .صغيخة ججًا، لأن الذخكة كانت تسشع جسع كسيات كبيخة مؽ السؾاد للبختبار

في ذلػ الؾقت، كانت الأساليب الإحرائية الستاحة تعتسج بذكل كبيخ عمى التؾزيع 
غؾسِت إلى وسيمة الظبيعي وعمى العيشات الكبيخة، مسا جعميا غيخ مشاسبة لسذكلبتو. احتاج 

ىحا  .تدسح لو بارتكاب أقل قجر مسكؽ مؽ الخظأ الإحرائي في عخوف بيانات محجودة الحجؼ
التحجؼ دفعو إلى تظؾيخ أسمؾب ججيج يقؾم عمى إيجاد تؾزيع احتسالي بجيل يرمح لمعيشة 

 .T الحؼ بشي عميو لاحقًا اختبار T الرغيخة، وىؾ ما أدػ إلى عيؾر تؾزيع

لذخكة التي تسشع مؾعفييا مؽ نذخ أبحاثيؼ، اختار غؾسِت اسسًا مدتعارًا وبدبب سياسة ا
 .لدتؾدنت T ، فشُدب الاختبار إليو وأصبح يعخف عالسيًا باسؼ اختبار(الظالب) "Student"ىؾ 

ىحا الاختبار أصبح لاحقًا حجخ الأساس في التحميلبت الإحرائية التي تتشاول مقارنة 
ؾث التجخيبية التي تعتسج عمى التحقق مؽ أثخ متغيخ معيؽ الستؾسظات، وخرؾصًا في البح

 .عبخ السقارنة بيؽ مجسؾعتيؽ أو أكثخ

بأنو مخن وسيل التظبيق، ويسكؽ استخجامو في نظاق واسع ججًا مؽ  T يتسيّد اختبار
الجراسات، سؾاء عشجما تكؾن العيشتان مدتقمتيؽ أو متخابظتيؽ، أو عشجما يخيج الباحث مقارنة 

يشة بستؾسط معيارؼ معخوف. كسا يُعج مؽ أكثخ الاختبارات ملبءمة في الحالات التي متؾسط ع
يكؾن فييا حجؼ العيشة صغيخًا، ولا يُسكؽ الاعتساد فييا عمى تقجيخات الانحخاف السعيارؼ 

 .لمسجتسع
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لمعيشة  T ، مثل اختبارT ومع تظؾر عمؼ الإحراء، عيخت نساذج متعجدة لاختبار
السدتقمة، والعيشات السختبظة. كل نسؾذج مشيا يخجم غخضًا معيشًا ويتؾافق مع  الؾاحجة، والعيشات

 .عخوف بيانات مختمفة، مسا جعمو أداة أساسية في البحث العمسي التجخيبي والتحميمي

لؼ يكؽ مجخد إضافة تقشية، بل شكل ثؾرة مشيجية في كيؽية التعامل  T إن عيؾر اختبار
قجيخات دؾيقة يسكؽ الؾثؾق بيا. ومشح ذلػ الحيؽ أصبح ىحا مع البيانات الرغيخة وإعظاء ت

الاختبار مؽ السعاييخ الأساسية في تحميل الفخوق، ويحتل مكانة مخكدية في التعميؼ الإحرائي 
 ، ولابج مؽ فحص تؾفخ الذخوط التالية قبل تظبيقو:وفي تظبيقات العمؾم الإندانية والظبيعية

 أن تكؾن تؾزيع العيشتيؽ اعتجالي. -
 أن تكؾن حجؼ العيشتيؽ متقارب. -
 ، الا في حالات نادرة.فخدا 30ألا يقل حجؼ العيشتيؽ عمى  -
 ان يكؾن اختيار العيشة عذؾائي. -

 لعيشتين متخابظتين"(: Tالشسهذج الأول )اختبار  -2-1

والغخض مشو ىؾ اختبار فخضية حؾل متؾسظي عيشة  Tىؾ أحج استخجامات اختبار  
 واحجة، ويدتخجم في الحالات التالية:

 عشجما يكؾن الباحث مجسؾعة مؽ الأفخاد يلبحغيا في وضعيتيؽ مختمفتيؽ. -
عشجما تكؾن لمباحث عيشة واحجة يظبق عمييا اختبار قبمي واختبار بعجؼ، وغالبا ما  -

 تحجث ىحه الؾضعية في السشيج التجخيبي.
عشجما يكؾن لمباحث عيشتان مختمفتان لسشيسا متذابيتان في بعض الخرائص، غيخ أنو  -

 في ىحه الحالة يجب عمى الباحث أن يتأكج مؽ أن ىحه الخرائص تختبط ارتباطا وثيقا.
 يتؼ استعسال الريغة التالية: Tلتظبيق ىحا الشسؾذج مؽ اختبار  -

  
 
 

  
                     

 

 
  

 
                

 

 
√ (   

 
)
 

 (   )
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 حيث أن: 
 

: يداوؼ متؾسط الفخق بيؽ درجات أفخاد العيشة في الؾضعية الأولى ودرجاتيؼ في 
 الؾضعية الثانية.

مجسؾع مخبع الانحخافات.:    
 

 

عجد أفخاد العيشة:    

مكتئبيؽ،  6أراد باحث تجخيب فعالية دواء يعالج الاكتئاب، فاختار عيشة متكؾنة مؽ  مثال:
وقاس درجة الاكتئاب قبل التجخيب )قبل تشاول الجواء( وأعاد ؾياس درجة لاكتئاب بعج تشاول 

 الجواء، وجاءت الشتائج كالتالي:

N بعج قبل D    
 

 (   
 

)  
1 7 9 -2 0 0 
2 5 4 1 -3 9 
3 4 8 -4 2 4 
4 6 8 -2 0 0 
5 7 10 -3 1 1 
6 8 10 -2 0 0 

 14  12-   مج
 

 / الفخضيات:1
- H تؾجج فخوع ذات دلالة إحرائية درجات السكتئبيؽ قبل تشاول الجواء ودرجاتيؼ بعج :

 تشاولو.
- H0 لا تؾجج فخوع ذات دلالة إحرائية درجات السكتئبيؽ قبل تشاول الجواء ودرجاتيؼ بعج :

 تشاولو.
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 / العسميات الحدابية:2

 
 

 
   

  
     

  
 

 √
  

 (   )
  √

  

  
        

   
  

    
         

:/ اتخاذ القخار3  

             
         
        

 

 

 

 

التي تشص عمى وجؾد فخوق ذات دلالة إحرائية في درجة الاكتئاب تعدػ  Hونقبل  H0نخفض 
 لستغيخ تشاول الجواء.

 / التفديخ:4

ذات دلالة إحرائية في درجة الاكتئاب  مؽ وجؾد فخوق   %95متأكج بشدبة الباحث  
 الأخخػ نعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5و تعدػ لستغيخ تشاول الجواء

 

0 -2.94  5.99 -5.99  

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  
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 لعيشتين مدتقمتين وغيخ متداويتين ومتجاندتين(: T/ الشسهذج الثاني )اختبار -2-2

مدتقمتيؽ وغيخ متداويتيؽ، في حالة أردنا التحقق مؽ الفخوق بيؽ متؾسظيؽ لعيشتيؽ  
 نقؾم بالتأكج مؽ التجانذ، فإذا كانت العيشتيؽ متجاندتيؽ نقؾم بتظبيق السعادلة الخياضية التالية:

  
 
 

   
 

 

√
(    )  

  (    )  
 

       
*
 
  

 
 

  
+

 

           

 حيث أن: 

  
 

 متؾسط العيشة الأولى  

  
 

 العيشة الثانيةمتؾسط   
    

 تبايؽ العيشة الأولى 
   

 تبايؽ العيشة الثانية  
 عجد أفخاد العيشة الأولى     
 عجد أفخاد العيشة الثانية     

 لعيشتين مدتقمتين وغيخ متجاندتين(: T/ الشسهذج الثالث )اختبار 3-2-

 ومعادلتو كالتالي: 
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أراد باحث معخفة الفخق بيؽ طخيقة التجريذ التقميجية وطخيقة التجريذ الحجيثة في  مثال:
التحريل الجراسي لجػ تلبميح السخحمة الابتجائية، وبعج التظبيق تحرمشا عمى الشتائج السؾضحة 

 في الججول التالي:

 الظخيقة الحجيثة ظخيقة التقميجيةال
  =6   =5 

 
 

 = 8.5  
 

 = 5.2 
  

 = 3.5   
 = 17.55 

 / الفخضيات:1

- H.تؾجج فخوع دلالة إحرائيا بيؽ الظخيقة التقميجية والظخيقة الحجيث في التحريل : 
- H0.لا تؾجج فخوع دلالة إحرائيا بيؽ الظخيقة التقميجية والظخيقة الحجيث في التحريل : 

 / التأكج من التجانذ:2

- H.)يؾجج تبايؽ )لا يؾجج تجانذ : 
- H0.)لا يؾجج تبايؽ )يؾجج تجانذ : 

  
التبايؽ الأكبخ

التبايؽ الأصغخ
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البدط           

        السقام  

       
       

 

  
       

√(   )    (   )     
     

*
 
 

 
 
 
+

 
   

√          
   

[    ]

 
   

√    
 

   

    
     

 

 

 

 

 العيشتيؽ متجاندتيؽ

 / اتخاذ القخار:3

    
       
       

 

 

 

 التي تشص عمى عجم وجؾد فخوق دالة إحرائيا بيؽ الظخيقتيؽ في التحريل الجراسي. H0نقبل 
 / التفديخ:4

 تعؾد إلى أخظاء الؿياس. %5مؽ عجم وجؾد فخوق و %95الباحث متأكج بشدبة 
 

0 5.01 5.19 -5.19  

 H0 قبؾل  
 H0 رفض   H0 رفض  

-5.01  

0 1.76 2.26 -2.26  

 H0 قبؾل  

 H0 رفض   H0 رفض  
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 خاتسة
ختامًا، فإن الإحراء التظبيقي يسثل أداة جؾىخية في تكؾيؽ الباحث في عمؼ الشفذ 

يتيح لو تحؾيل البيانات الخام إلى مؤشخات ذات معشى، وفيؼ العلبقات بيؽ التخبؾؼ، إذ 
الستغيخات، واستشتاج الشتائج بشاءً عمى أسذ عمسية دؾيقة. لقج سعيشا مؽ خلبل ىحه السحاضخات 
إلى تقجيؼ محتؾػ أكاديسي يجسع بيؽ الأسذ الشغخية للئحراء ومجالات تظبيقو في البحؾث 

التخكيد عمى تشسية كفاءة الظالب في تحميل البيانات وتفديخىا وفقًا  الشفدية والتخبؾية، مع
 .لمسعاييخ السشيجية السعتسجة

إن امتلبك الظالب لأساس متيؽ في الإحراء التظبيقي ليذ مجخد مظمب دراسي، بل ىؾ 
ضخورة عمسية تسكّشو مؽ قخاءة الجراسات الستخررة، وبشاء مذاريعو البحثية، واتخاذ قخارات 

عية مبشية عمى الأدلة. ومؽ ىحا السشظمق، فإن ما تؼ عخضو في ىحه السظبؾعة يسثل مؾضؾ 
خظؾة نحؾ إكداب الظالب القجرة عمى تؾعيف الأساليب الإحرائية في فيؼ الغؾاىخ التخبؾية 

 .والشفدية، وتعديد ثقتو في التعامل مع البيانات والشتائج السيجانية
تؾسيع مجارك الظالب، وتدويجه بالأدوات العمسية نأمل أن يكؾن ىحا العسل قج أسيؼ في 

والسشيجية اللبزمة لفيؼ التحميل الإحرائي وتظبيقاتو. كسا نخجؾ أن تذكل ىحه السحاضخات 
أرضية متيشة لسذاريع التخخج والبحؾث السدتقبمية، وأن تسثل دعامة أساسية في مدار تكؾيؽ 

لسسارسات التخبؾية والشفدية، بسا يشدجؼ باحثيؽ قادريؽ عمى تؾعيف السشيج الكسي في خجمة ا
 .مع التؾجيات العمسية الحجيثة
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 :T Testلإختبار "ت" جدول القيم الحرجة 
 

 

)طرف واحد(  One-

tailed test 

)طرفين(   Two-

tailed Test 

)طرف واحد(    One-

tailed test 

)طرفين(   Two-

tailed Test 

df 0.05 0.01 0.05 0.01 df 0.05 0.01 0.05 0.01 

1 6.314 31.821 12.706 63.657 28 1.701 2.467 2.048 2.763 

2 2.920 6.965 4.303 9.925 29 1.699 2.462 2.045 2.756 

3 2.353 4.541 3.182 5.841 30 1.697 2.457 2.042 2.750 

4 2.132 3.747 2.776 4.604 32 1.694 2.449 2.037 2.738 

5 2.015 3.365 2.571 4.032 34 1.691 2.441 2.032 2.728 

6 1.943 3.143 2.447 3.707 36 1.688 2.434 2.028 2.719 

7 1.894 2.998 2.365 3.499 38 1.686 2.429 2.024 2.712 

8 1.860 2.896 2.306 3.355 40 1.684 2.423 2.021 2.704 

9 1.833 2.821 2.262 3.250 42 1.682 2.418 2.018 2.698 

10 1.812 2.764 2.228 3.169 44 1.680 2.414 2.015 2.692 

11 1.796 2.718 2.201 3.106 46 1.679 2.410 2.013 2.687 

12 1.782 2.681 2.179 3.055 48 1.677 2.407 2.011 2.682 

13 1.771 2.650 2.160 3.012 50 1.676 2.403 2.009 2.678 

14 1.761 2.624 2.145 2.977 60 1.671 2.390 2.000 2.660 

15 1.753 2.602 2.131 2.947 70 1.667 2.381 1.994 2.648 

16 1.746 2.583 2.120 2.921 80 1.664 2.374 1.990 2.639 

17 1.740 2.567 2.110 2.898 90 1.662 2.368 1.987 2.632 

18 1.734 2.552 2.101 2.878 100 1.660 2.364 1.984 2.626 

19 1.729 2.539 2.093 2.861 120 1.658 2.358 1.980 2.617 

20 1.725 2.528 2.086 2.845 150 1.655 2.351 1.976 2.609 

21 1.721 2.518 2.080 2.831 200 1.653 2.345 1.972 2.601 

22 1.717 2.508 2.074 2.819 300 1.650 2.339 1.968 2.592 

23 1.714 2.500 2.069 2.807 400 1.649 2.336 1.966 2.588 

24 1.711 2.492 2.064 2.797 500 1.648 2.334 1.965 2.586 

25 1.708 2.485 2.060 2.787 600 1.647 2.333 1.964 2.584 

26 1.706 2.479 2.056 2.779 ∞ 1.645 2.326 1.960 2.576 

27 1.703 2.473 2.052 2.771  

 
 
 
. 

 
 
 



 لإختبار كاي تربيع:جدول القيم الحرجة 
 

df P = 0.05 P = 0.01  df P = 0.05 P = 0.01  df P = 0.05 P = 0.01 

1 3.84 6.64 39 54.57 62.43 77 98.49 108.77 

2 5.99 9.21 40 55.76 63.69 78 99.62 109.96 

3 7.82 11.35 41 56.94 64.95 79 100.75 111.15 

4 9.49 13.28 42 58.12 66.21 80 101.88 112.33 

5 11.07 15.09 43 59.30 67.46 81 103.01 113.51 

6 12.59 16.81 44 60.48 68.71 82 104.14 114.70 

7 14.07 18.48 45 61.66 69.96 83 105.27 115.88 

8 15.51 20.09 46 62.83 71.20 84 106.40 117.06 

9 16.92 21.67 47 64.00 72.44 85 107.52 118.24 

10 18.31 23.21 48 65.17 73.68 86 108.65 119.41 

11 19.68 24.73 49 66.34 74.92 87 109.77 120.59 

12 21.03 26.22 50 67.51 76.15 88 110.90 121.77 

13 22.36 27.69 51 68.67 77.39 89 112.02 122.94 

14 23.69 29.14 52 69.83 78.62 90 113.15 124.12 

15 25.00 30.58 53 70.99 79.84 91 114.27 125.29 

16 26.30 32.00 54 72.15 81.07 92 115.39 126.46 

17 27.59 33.41 55 73.31 82.29 93 116.51 127.63 

18 28.87 34.81 56 74.47 83.52 94 117.63 128.80 

19 30.14 36.19 57 75.62 84.73 95 118.75 129.97 

20 31.41 37.57 58 76.78 85.95 96 119.87 131.14 

21 32.67 38.93 59 77.93 87.17 97 120.99 132.31 

22 33.92 40.29 60 79.08 88.38 98 122.11 133.47 

23 35.17 41.64 61 80.23 89.59 99 123.23 134.64 

24 36.42 42.98 62 81.38 90.80 100 124.34 135.81 

25 37.65 44.31 63 82.53 92.01 110 135.48 147.41 

26 38.89 45.64 64 83.68 93.22 120 146.57 158.95 

27 40.11 46.96 65 84.82 94.42 130 157.61 170.42 

28 41.34 48.28 66 85.97 95.63 140 168.61 181.84 

29 42.56 49.59 67 87.11 96.83 150 179.58 193.21 

30 43.77 50.89 68 88.25 98.03 200 233.99 249.45 

31 44.99 52.19 69 89.39 99.23 500 553.13 576.49 

32 46.19 53.49 70 90.53 100.42    

33 47.40 54.78 71 91.67 101.62    

34 48.60 56.06 72 92.81 102.82    

35 49.80 57.34 73 93.95 104.01    

36 51.00 58.62 74 95.08 105.20    

37 52.19 59.89 75 96.22 106.39    

38 53.38 61.16 76 97.35 107.58    

 
 



 (:Fلإختبار )جدول القيم الحرجة 
(df1) درجات حرية البسط        (df2درجات حرية المقام ) 

 = 0.05  
df2/df1 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 

1 161.4476 199.50 215.7073 224.5832 230.1619 233.9860 236.7684 238.8827 240.5433 241.8817 

2 18.5128 19.00 19.1643 19.2468 19.2964 19.3295 19.3532 19.3710 19.3848 19.3959 

3 10.1280 9.5521 9.2766 9.1172 9.0135 8.9406 8.8867 8.8452 8.8123 8.7855 

4 7.7086 6.9443 6.5914 6.3882 6.2561 6.1631 6.0942 6.0410 5.9988 5.9644 

5 6.6079 5.7861 5.4095 5.1922 5.0503 4.9503 4.8759 4.8183 4.7725 4.7351 

6 5.9874 5.1433 4.7571 4.5337 4.3874 4.2839 4.2067 4.1468 4.0990 4.0600 

7 5.5914 4.7374 4.3468 4.1203 3.9715 3.8660 3.7870 3.7257 3.6767 3.6365 

8 5.3177 4.4590 4.0662 3.8379 3.6875 3.5806 3.5005 3.4381 3.3881 3.3472 

9 5.1174 4.2565 3.8625 3.6331 3.4817 3.3738 3.2927 3.2296 3.1789 3.1373 

10 4.9646 4.1028 3.7083 3.4780 3.3258 3.2172 3.1355 3.0717 3.0204 2.9782 

11 4.8443 3.9823 3.5874 3.3567 3.2039 3.0946 3.0123 2.9480 2.8962 2.8536 

12 4.7472 3.8853 3.4903 3.2592 3.1059 2.9961 2.9134 2.8486 2.7964 2.7534 

13 4.6672 3.8056 3.4105 3.1791 3.0254 2.9153 2.8321 2.7669 2.7144 2.6710 

14 4.6001 3.7389 3.3439 3.1122 2.9582 2.8477 2.7642 2.6987 2.6458 2.6022 

15 4.5431 3.6823 3.2874 3.0556 2.9013 2.7905 2.7066 2.6408 2.5876 2.5437 

16 4.4940 3.6337 3.2389 3.0069 2.8524 2.7413 2.6572 2.5911 2.5377 2.4935 

17 4.4513 3.5915 3.1968 2.9647 2.8100 2.6987 2.6143 2.5480 2.4943 2.4499 

18 4.4139 3.5546 3.1599 2.9277 2.7729 2.6613 2.5767 2.5102 2.4563 2.4117 

19 4.3807 3.5219 3.1274 2.8951 2.7401 2.6283 2.5435 2.4768 2.4227 2.3779 

20 4.3512 3.4928 3.0984 2.8661 2.7109 2.5990 2.5140 2.4471 2.3928 2.3479 

21 4.3248 3.4668 3.0725 2.8401 2.6848 2.5727 2.4876 2.4205 2.3660 2.3210 

22 4.3009 3.4434 3.0491 2.8167 2.6613 2.5491 2.4638 2.3965 2.3419 2.2967 

23 4.2793 3.4221 3.0280 2.7955 2.6400 2.5277 2.4422 2.3748 2.3201 2.2747 

24 4.2597 3.4028 3.0088 2.7763 2.6207 2.5082 2.4226 2.3551 2.3002 2.2547 

25 4.2417 3.3852 2.9912 2.7587 2.6030 2.4904 2.4047 2.3371 2.2821 2.2365 

26 4.2252 3.3690 2.9752 2.7426 2.5868 2.4741 2.3883 2.3205 2.2655 2.2197 

27 4.2100 3.3541 2.9604 2.7278 2.5719 2.4591 2.3732 2.3053 1.7306 1.6717 

28 4.1960 3.3404 2.9467 2.7141 2.5581 2.4453 2.3593 2.2913 2.2360 2.1900 

29 4.1830 3.3277 2.9340 2.7014 2.5454 2.4324 2.3463 2.2783 2.2229 2.1768 

30 4.1709 3.3158 2.9223 2.6896 2.5336 2.4205 2.3343 2.2662 2.2107 2.1646 

40 4.0847 3.2317 2.8387 2.6060 2.4495 2.3359 2.2490 2.1802 2.1240 2.0772 

60 4.0012 3.1504 2.7581 2.5252 2.3683 2.2541 2.1665 2.0970 2.0401 1.9926 

120 3.9201 3.0718 2.6802 2.4472 2.2899 2.1750 2.0868 2.0164 1.9588 1.9105 

∞ 3.8415 2.9957 2.6049 2.3719 2.2141 2.0986 2.0096 1.9384 1.8799 1.8307 

 
 



 (:Fلإختبار )جدول القيم الحرجة تابع ل
(df1) درجات حرية البسط        (df2درجات حرية المقام ) 

 = 0.05  
df2/df1 12 15 20 24 30 40 60 120 ∞ 

1 243.9060 245.9499 248.0131 249.0518 250.0951 251.1432 252.1957 253.2529 254.3144 

2 19.4125 19.4291 19.4458 19.4541 19.4624 19.4707 19.4791 19.4874 19.4957 

3 8.7446 8.7029 8.6602 8.6385 8.6166 8.5944 8.5720 8.5494 8.5264 

4 5.9117 5.8578 5.8025 5.7744 5.7459 5.7170 5.6877 5.6581 5.6281 

5 4.6777 4.6188 4.5581 4.5272 4.4957 4.4638 4.4314 4.3985 4.3650 

6 3.9999 3.9381 3.8742 3.8415 3.8082 3.7743 3.7398 3.7047 3.6689 

7 3.5747 3.5107 3.4445 3.4105 3.3758 3.3404 3.3043 3.2674 3.2298 

8 3.2839 3.2184 3.1503 3.1152 3.0794 3.0428 3.0053 2.9669 2.9276 

9 3.0729 3.0061 2.9365 2.9005 2.8637 2.8259 2.7872 2.7475 2.7067 

10 2.9130 2.8450 2.7740 2.7372 2.6996 2.6609 2.6211 2.5801 2.5379 

11 2.7876 2.7186 2.6464 2.6090 2.5705 2.5309 2.4901 2.4480 2.4045 

12 2.6866 2.6169 2.5436 2.5055 2.4663 2.4259 2.3842 2.3410 2.2962 

13 2.6037 2.5331 2.4589 2.4202 2.3803 2.3392 2.2966 2.2524 2.2064 

14 2.5342 2.4630 2.3879 2.3487 2.3082 2.2664 2.2229 2.1778 2.1307 

15 2.4753 2.4034 2.3275 2.2878 2.2468 2.2043 2.1601 2.1141 2.0658 

16 2.4247 2.3522 2.2756 2.2354 2.1938 2.1507 2.1058 2.0589 2.0096 

17 2.3807 2.3077 2.2304 2.1898 2.1477 2.1040 2.0584 2.0107 1.9604 

18 2.3421 2.2686 2.1906 2.1497 2.1071 2.0629 2.0166 1.9681 1.9168 

19 2.3080 2.2341 2.1555 2.1141 2.0712 2.0264 1.9795 1.9302 1.8780 

20 2.2776 2.2033 2.1242 2.0825 2.0391 1.9938 1.9464 1.8963 1.8432 

21 2.2504 2.1757 2.0960 2.0540 2.0102 1.9645 1.9165 1.8657 1.8117 

22 2.2258 2.1508 2.0707 2.0283 1.9842 1.9380 1.8894 1.8380 1.7831 

23 2.2036 2.1282 2.0476 2.0050 1.9605 1.9139 1.8648 1.8128 1.7570 

24 2.1834 2.1077 2.0267 1.9838 1.9390 1.8920 1.8424 1.7896 1.7330 

25 2.1649 2.0889 2.0075 1.9643 1.9192 1.8718 1.8217 1.7684 1.7110 

26 2.1479 2.0716 1.9898 1.9464 1.9010 1.8533 1.8027 1.7488 1.6906 

27 2.1323 2.0558 1.9736 1.9299 1.8842 1.8361 1.7851 1.7306 1.6717 

28 2.1179 2.0411 1.9586 1.9147 1.8687 1.8203 1.7689 1.7138 1.6541 

29 2.1045 2.0275 1.9446 1.9005 1.8543 1.8055 1.7537 1.6981 1.6376 

30 2.0921 2.0148 1.9317 1.8874 1.8409 1.7918 1.7396 1.6835 1.6223 

40 2.0035 1.9245 1.8389 1.7929 1.7444 1.6928 1.6373 1.5766 1.5089 

60 1.9174 1.8364 1.7480 1.7001 1.6491 1.5943 1.5343 1.4673 1.3893 

120 1.8337 1.7505 1.6587 1.6084 1.5543 1.4952 1.4290 1.3519 1.2539 

∞ 1.7522 1.6664 1.5705 1.5173 1.4591 1.3940 1.3180 1.2214 1.0000 

 
 



 (:Fلإختبار )جدول القيم الحرجة تابع ل
(df1) درجات حرية البسط        (df2درجات حرية المقام ) 

 = 0.01 
df2/df1 1 2 3 4 5 6 7 8 9 10 

1 4052.181 4999.500 5403.352 5624.583 5763.650 5858.986 5928.356 5981.070 6022.473 6055.847 

2 98.503 99.000 99.166 99.249 99.299 99.333 99.356 99.374 99.388 99.399 

3 34.116 30.817 29.457 28.710 28.237 27.911 27.672 27.489 27.345 27.229 

4 21.198 18.000 16.694 15.977 15.522 15.207 14.976 14.799 14.659 14.546 

5 16.258 13.274 12.060 11.392 10.967 10.672 10.456 10.289 10.158 10.051 

6 13.745 10.925 9.780 9.148 8.746 8.466 8.260 8.102 7.976 7.874 

7 12.246 9.547 8.451 7.847 7.460 7.191 6.993 6.840 6.719 6.620 

8 11.259 8.649 7.591 7.006 6.632 6.371 6.178 6.029 5.911 5.814 

9 10.561 8.022 6.992 6.422 6.057 5.802 5.613 5.467 5.351 5.257 

10 10.044 7.559 6.552 5.994 5.636 5.386 5.200 5.057 4.942 4.849 

11 9.646 7.206 6.217 5.668 5.316 5.069 4.886 4.744 4.632 4.539 

12 9.330 6.927 5.953 5.412 5.064 4.821 4.640 4.499 4.388 4.296 

13 9.074 6.701 5.739 5.205 4.862 4.620 4.441 4.302 4.191 4.100 

14 8.862 6.515 5.564 5.035 4.695 4.456 4.278 4.140 4.030 3.939 

15 8.683 6.359 5.417 4.893 4.556 4.318 4.142 4.004 3.895 3.805 

16 8.531 6.226 5.292 4.773 4.437 4.202 4.026 3.890 3.780 3.691 

17 8.400 6.112 5.185 4.669 4.336 4.102 3.927 3.791 3.682 3.593 

18 8.285 6.013 5.092 4.579 4.248 4.015 3.841 3.705 3.597 3.508 

19 8.185 5.926 5.010 4.500 4.171 3.939 3.765 3.631 3.523 3.434 

20 8.096 5.849 4.938 4.431 4.103 3.871 3.699 3.564 3.457 3.368 

21 8.017 5.780 4.874 4.369 4.042 3.812 3.640 3.506 3.398 3.310 

22 7.945 5.719 4.817 4.313 3.988 3.758 3.587 3.453 3.346 3.258 

23 7.881 5.664 4.765 4.264 3.939 3.710 3.539 3.406 3.299 3.211 

24 7.823 5.614 4.718 4.218 3.895 3.667 3.496 3.363 3.256 3.168 

25 7.770 5.568 4.675 4.177 3.855 3.627 3.457 3.324 3.217 3.129 

26 7.721 5.526 4.637 4.140 3.818 3.591 3.421 3.288 3.182 3.094 

27 7.677 5.488 4.601 4.106 3.785 3.558 3.388 3.256 3.149 3.062 

28 7.636 5.453 4.568 4.074 3.754 3.528 3.358 3.226 3.120 3.032 

29 7.598 5.420 4.538 4.045 3.725 3.499 3.330 3.198 3.092 3.005 

30 7.562 5.390 4.510 4.018 3.699 3.473 3.304 3.173 3.067 2.979 

40 7.314 5.179 4.313 3.828 3.514 3.291 3.124 2.993 2.888 2.801 

60 7.077 4.977 4.126 3.649 3.339 3.119 2.953 2.823 2.718 2.632 

120 6.851 4.787 3.949 3.480 3.174 2.956 2.792 2.663 2.559 2.472 

∞ 6.635 4.605 3.782 3.319 3.017 2.802 2.639 2.511 2.407 2.321 

 
 
 
 



 (:Fلإختبار )جدول القيم الحرجة تابع ل
(df1) درجات حرية البسط        (df2درجات حرية المقام ) 

 = 0.01 
df2/df1 12 15 20 24 30 40 60 120 ∞ 

1 6106.321 6157.285 6208.730 6234.631 6260.649 6286.782 6313.030 6339.391 6365.864 

2 99.416 99.433 99.449 99.458 99.466 99.474 99.482 99.491 99.499 

3 27.052 26.872 26.690 26.598 26.505 26.411 26.316 26.221 26.125 

4 14.374 14.198 14.020 13.929 13.838 13.745 13.652 13.558 13.463 

5 9.888 9.722 9.553 9.466 9.379 9.291 9.202 9.112 9.020 

6 7.718 7.559 7.396 7.313 7.229 7.143 7.057 6.969 6.880 

7 6.469 6.314 6.155 6.074 5.992 5.908 5.824 5.737 5.650 

8 5.667 5.515 5.359 5.279 5.198 5.116 5.032 4.946 4.859 

9 5.111 4.962 4.808 4.729 4.649 4.567 4.483 4.398 4.311 

10 4.706 4.558 4.405 4.327 4.247 4.165 4.082 3.996 3.909 

11 4.397 4.251 4.099 4.021 3.941 3.860 3.776 3.690 3.602 

12 4.155 4.010 3.858 3.780 3.701 3.619 3.535 3.449 3.361 

13 3.815 3.665 3.587 3.507 3.425 3.341 3.255 3.165 3.165 

14 3.800 3.656 3.505 3.427 3.348 3.266 3.181 3.094 3.004 

15 3.666 3.522 3.372 3.294 3.214 3.132 3.047 2.959 2.868 

16 3.553 3.409 3.259 3.181 3.101 3.018 2.933 2.845 2.753 

17 3.455 3.312 3.162 3.084 3.003 2.920 2.835 2.746 2.653 

18 3.371 3.227 3.077 2.999 2.919 2.835 2.749 2.660 2.566 

19 3.297 3.153 3.003 2.925 2.844 2.761 2.674 2.584 2.489 

20 3.231 3.088 2.938 2.859 2.778 2.695 2.608 2.517 2.421 

21 3.173 3.030 2.880 2.801 2.720 2.636 2.548 2.457 2.360 

22 3.121 2.978 2.827 2.749 2.667 2.583 2.495 2.403 2.305 

23 3.074 2.931 2.781 2.702 2.620 2.535 2.447 2.354 2.256 

24 3.032 2.889 2.738 2.659 2.577 2.492 2.403 2.310 2.211 

25 2.993 2.850 2.699 2.620 2.538 2.453 2.364 2.270 2.169 

26 2.958 2.815 2.664 2.585 2.503 2.417 2.327 2.233 2.131 

27 2.926 2.783 2.632 2.552 2.470 2.384 2.294 2.198 2.097 

28 2.896 2.753 2.602 2.522 2.440 2.354 2.263 2.167 2.064 

29 2.868 2.726 2.574 2.495 2.412 2.325 2.234 2.138 2.034 

30 2.843 2.700 2.549 2.469 2.386 2.299 2.208 2.111 2.006 

40 2.665 2.522 2.369 2.288 2.203 2.114 2.019 1.917 1.805 

60 2.496 2.352 2.198 2.115 2.028 1.936 1.836 1.726 1.601 

120 2.336 2.192 2.035 1.950 1.860 1.763 1.656 1.533 1.381 

∞ 2.185 2.039 1.878 1.791 1.696 1.592 1.473 1.325 1.000 

 

 



 بيرسون:جدول القيم الحرجة لمعامل الإرتباط 
 

)طرف واحد(   One-tailed test   )طرفين( Two-tailed Test 

df 0.05 0.01 0.05 0.01 

1 0.988 1.000 0.997 1.000 

2 0.900 0.980 0.950 0.990 
3 0.805 0.934 0.878 0.959 
4 0.729 0.882 0.811 0.917 
5 0.669 0.833 0.754 0.875 

6 0.621 0.789 0.707 0.834 

7 0.582 0.750 0.666 0.798 
8 0.549 0.715 0.632 0.765 
9 0.521 0.685 0.602 0.735 

10 0.497 0.658 0.576 0.708 
11 0.476 0.634 0.553 0.684 

12 0.458 0.612 0.532 0.661 
13 0.441 0.592 0.514 0.641 
14 0.426 0.574 0.497 0.623 
15 0.412 0.558 0.482 0.606 
16 0.400 0.543 0.468 0.590 

17 0.389 0.529 0.456 0.575 

18 0.378 0.516 0.444 0.561 
19 0.369 0.503 0.433 0.549 
20 0.360 0.492 0.423 0.537 
21 0.352 0.482 0.413 0.526 
22 0.344 0.472 0.404 0.515 

23 0.337 0.462 0.396 0.505 

24 0.330 0.453 0.388 0.496 
25 0.323 0.445 0.381 0.487 
26 0.317 0.437 0.374 0.479 
27 0.311 0.430 0.367 0.471 

28 0.306 0.423 0.361 0.463 
29 0.301 0.416 0.355 0.456 

30 0.296 0.409 0.349 0.449 
40 0.257 0.358 0.304 0.393 
50 0.231 0.322 0.273 0.354 

60 0.211 0.295 0.250 0.325 
80 0.183 0.257 0.217 0.283 
100 0.164 0.230 0.195 0.254 
120 0.150 0.210 0.178 0.232 

 
 
 
 



 :سبيرمانجدول القيم الحرجة لمعامل الإرتباط 
 

 

)طرف واحد(  One-

tailed test 

)طرفين(   Two-

tailed Test 

)طرف واحد(    One-

tailed test 

)طرفين(   Two-

tailed Test 

N 0.05 0.01 0.05 0.01 N 0.05 0.01 0.05 0.01 

4 1.000 - - - 33 0.291 0.405 0.345 0.446 

5 0.900 1.000 1.000 - 34 0.287 0.400 0.340 0.439 

6 0.829 0.943 0.886 1.000 35 0.283 0.394 0.335 0.433 

7 0.714 0.893 0.786 0.929 36 0.279 0.388 0.330 0.427 

8 0.643 0.833 0.738 0.881 37 0.275 0.383 0.325 0.421 

9 0.600 0.783 0.700 0.833 38 0.271 0.378 0.321 0.415 

10 0.564 0.745 0.648 0.794 39 0.267 0.373 0.317 0.410 

11 0.536 0.709 0.618 0.755 40 0.264 0.368 0.313 0.405 

12 0.503 0.678 0.587 0.727 41 0.261 0.364 0.309 0.400 

13 0.484 0.648 0.560 0.703 42 0.257 0.359 0.305 0.396 

14 0.464 0.626 0.538 0.679 43 0.254 0.355 0.301 0.391 

15 0.446 0.604 0.521 0.654 44 0.251 0.351 0.298 0.386 

16 0.429 0.582 0.503 0.635 45 0.248 0.347 0.294 0.382 

17 0.414 0.566 0.488 0.618 46 0.246 0.343 0.291 0.378 

18 0.401 0.550 0.472 0.600 47 0.243 0.340 0.288 0.374 

19 0.391 0.535 0.460 0.584 48 0.240 0.336 0.285 0.370 

20 0.380 0.522 0.447 0.570 49 0.238 0.333 0.282 0.366 

21 0.370 0.509 0.436 0.556 50 0.235 0.329 0.279 0.363 

22 0.361 0.497 0.425 0.544 51 0.233 0.326 0.276 0.359 

23 0.353 0.486 0.416 0.532 52 0.231 0.323 0.274 0.356 

24 0.344 0.476 0.407 0.521 53 0.228 0.320 0.271 0.352 

25 0.337 0.466 0.398 0.511 54 0.226 0.317 0.268 0.349 

26 0.331 0.457 0.390 0.501 55 0.224 0.314 0.266 0.346 

27 0.324 0.449 0.383 0.492 56 0.222 0.311 0.264 0.343 

28 0.318 0.441 0.375 0.483 57 0.220 0.308 0.261 0.340 

29 0.312 0.433 0.368 0.475 58 0.218 0.306 0.259 0.337 

30 0.306 0.425 0.362 0.467 59 0.216 0.303 0.257 0.334 

31 0.301 0.419 0.356 0.459 60 0.214 0.301 0.255 0.331 

32 0.296 0.412 0.350 0.452  

 
 
 
 


