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Abstract

Kinship recognition is fundamental to understanding family relationships through facial
features. In this study, we use convolutional neural networks (CNNSs) to extract features. To
verify kinship, we use a support vector machine (SVM). The study was evaluated against five

publicly available facial image databases containing four types of kinship pairs.

Keywords: Kinship recognition, convolutional neural networks (CNNSs), support vector
machine (SVM).



Résumeé

La reconnaissance des liens de parenté est essentielle a la compréhension des relations
familiales a travers les traits du visage. Dans cette étude, nous utilisons des réseaux de neurones
convolutifs (CNN) pour extraire les caractéristiques faciales. Pour vérifier les liens de parente,
nous utilisons une machine a vecteurs de support (SVM). L'étude a été évaluée a l'aide de cing

bases de données d'images faciales publiques contenant quatre types de paires de parents.

Mots-clés : Reconnaissance des liens de parenté, réseaux de neurones convolutifs (CNN),
machine a vecteurs de support (SVM.(
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