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Résumé

La reconnaissance optique de caractéres (OCR) est un terme général utilisé pour
décrire les technologies qui ont la capacité de reconnaitre du texte dans des docu-
ments et des images numeérisés, pour aider a les convertir en format numérique.
La technologie OCR est utilisée pour convertir tout type d’image contenant du
texte dactylographié (tapé au clavier ou écrit par main) en données textuelles
pouvant étre lues automatiquement. Au cours des deux dernieres décennies, la
technologie OCR est devenue 'un des principaux centres d’intérét, en lien avec
la mise en place de projets liés & la numérisation des documents (chéque ban-
caire, relevé de compte d’électricité, compteurs de gaz et d’eau...etc).

Ce travail fait partie de 'identification des numéros écrits ou imprimés.. ou
nous aurons deux listes (la liste du Secrétariat et la liste du Département de
I’éducation) pour les points des étudiants, ou le contenu dans les deux listes sera
identifié et la différence de points sera extraite. Le systéme passe par des étapes
pour identifier correctement le nombre, ou le processus d’entrée est d’abord
effectué, suivi du traitement initial, de la segmentation, de I'extraction des ca-
ractéristiques, puis de la classification et enfin de la comparaison des valeurs
des nombres. Les résultats obtenus sont tres satisfaisants et encourageants et
permettent le développement de nombreuses applications similaires dans ce do-
maine.

Mots Clés: : reconnaissance optique de caractéres (OCR), traitement d’images,
segmentation, classification, extraction de caractéristiques, extraction de don-
nées de table a partir d’'un apprentissage en profondeur d’images.



Abstract

Optical Character Recognition (OCR) is a general term used to describe tech-
nologies that have the ability to recognize text within scanned documents and
images, to help convert them into a digital format. OCR technology is used to
convert any type of image that contains typed text (typed on the keyboard, or
typed) into text data that can be read automatically. Over the past two decades,
OCR technology has become one of the main areas of interest, in connection
with the implementation of projects related to document digitization (bank
check, electricity account statement, gas and water meters...etc).

This work is part of identifying the written or printed numbers.. where we
will have two lists (the list of the Secretariat and the list of the Education
Department) for the students’ points, where the content in the two lists will
be identified and the difference in points will be extracted. The system goes
through steps to correctly identify the number, where first the input process is
performed, followed by the initial processing, segmentation, extracting features,
then classifying and finally comparing the values of the numbers. The obtained
results are very satisfactory and encouraging and allow the development of ma-
ny similar applications in this field.

Keywords : optical character recognition (OCR), image processing, segmenta-
tion, classification, feature extraction, table data extraction from image deep
learning.
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